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SINOPSE

Este trabalho se propGe a contribuir para o estudo da pobreza ao avaliar o potencial de
métodos de pesquisa tradicionalmente utilizados e da Modelagem de Equagdes
Estruturais (MEE) como instrumentos de analise “relacional” dessa questdo social.
Considerando-se que a evolucdo das discussdes tedricas sobre a pobreza tem convergido
para a nocdo de que se trata de um problema multidimensional e complexo, em que
varios fatores socioecondmicos estdo relacionados, reforcando-se mutuamente, coloca-se a
necessidade de que tal complexidade seja refletida nas pesquisas empiricas sobre o tema.
Dentro desta perspectiva, os principais métodos utilizados nos estudos sobre pobreza —
ou seja, os indices sintéticos, os sistemas de indicadores sociais e as analises de regressao —
mostram-se insuficientes para abordarem o fendmeno “relacionalmente”. A MEE, por
sua vez, destaca-se em meio ao estado da arte das metodologias quantitativas de pesquisa
como um método promissor para ajudar a pensar objetos sociais relacionalmente. Ela é
considerada como a técnica mais avangada do ponto de vista da capacidade de articulagéo
de variaveis sociais, uma vez que permite calcular simultaneamente todas as relacdes entre
os fatores associados a um fendmeno. Neste trabalho, a contemplacéo das potencialidades
analiticas oferecidas pela MEE enquanto método de analise relacional acontece em nivel
conceitual — em que se discutem também os potenciais dos outros métodos, de modo a se
detectarem teoricamente as limitacOes e o alcance de cada um deles. Os resultados do
estudo apontam que, de fato, a MEE apresenta-se como um instrumento mais propicio a
abordagem relacional da pobreza do que 0s métodos quantitativos tradicionais, uma vez
que é capaz de refletir, na esfera das investigacBes empiricas, a complexidade do
fendmeno, em afinidade com as formulacGes tedricas mais recentes.

ABSTRACT

The present research aims to contribute to the area of poverty studies by appraising the
potentiality of traditional research methods and the Structural Equation Modeling
(SEM) as proper instruments for analyzing poverty situations according to a “relational”
perspective. The theoretical concepts of poverty have gradually developed towards the
idea that it is a complex and multidimensional problem, which involves interrelated
social and economic factors. Empirical research methods about the subject, however, do
not appear to reflect such complexity. Under this point of view, one can say that the
main methodologies usually supporting poverty studies — such as synthetic indices,
social-indicator systems and regression analysis — are not satisfactory ways of treating the
phenomenon “relationally”. Considering the state of the art of quantitative
methodologies for social research, SEM is regarded as an innovative method that can
provide helpful ways of approaching social phenomena relationally. SEM is seen as the
most advanced technique in terms of its ability to articulate social variables, as it allows
for a simultaneous estimation of the relationships among all factors associated with a
phenomenon. This paper examines SEM’s analytical features as a relational method by
using a conceptual approach, in which the traditional methods are also discussed, in
order to theoretically appraise their limitations and potentialities as relational
methodologies. The findings show that, indeed, SEM is a more powerful instrument for
carrying out a relational analysis of poverty than the traditional quantitative
methodologies, since unlike those, SEM is able to empirically reflect the articulate
complexity of recent conceptual formulations.






1 INTRODUCAO

TEORIA E METODO NO ESTUDO DA POBREZA: AS DUAS INSTANCIAS DE
CONSTRUCAO DO OBJETO DE PESQUISA SOCIAL

Ao refletir sobre a natureza do trabalho de pesquisa social, Bourdieu (1998, p. 23-24)
coloca a importancia de que todas as instancias de uma investigagao sejam pensadas como
componentes interligados de um conjunto. Ele chama a atencéo para o fato de que os
elementos “teoria” e “metodologia” ndo devem ser tomados como se fossem duas
instancias separadas, mas afirma que, dentro do trabalho de pesquisa, “as opgdes técnicas
mais ‘empiricas’ sdo inseparaveis das op¢des mais ‘tedricas’ de construcdo do objecto”
(BOURDIEU, 1998, p. 24).

No campo de estudos sobre pobreza, as discussdes tedricas mais recentes tendem a
reconhecer a complexidade e a multidimensionalidade desse fendbmeno que envolve
varios fatores que se articulam e se influenciam mutuamente. A questdo da
multidimensionalidade da pobreza é preponderante no debate atual, constituindo-se no
foco de discussdo de diversos autores (SALAMA; DESTREMAU, 2001; WHITE;
KILLICK, 2001; ROCHA, 2003; SCHWARTZMAN, 2004, entre outros).

Ante a perspectiva apresentada por Bourdieu, é relevante que as pesquisas
desenvolvidas sobre a pobreza disponham de procedimentos metodoldgicos capazes
de refletir, na esfera das investigacGes empiricas, a complexidade que costuma marcar
as discussOes tedrico-conceituais. Diversos esforgos vém sendo empreendidos nessa
direcdo. Sdo andlises que se caracterizam por levarem em conta varios fatores, tais
como renda, acesso a bens duréaveis e a saneamento basico, educagdo, saude, posi¢ao
na ocupa¢do no mercado de trabalho etc.

Contudo, a maioria dessas investigacdes ndo chega a refletir, de modo satisfatorio, a
natureza complexa e multidimensional do problema, caracterizada pela articulacdo dos
diversos fatores associados ao fendmeno. Isso se deve ao fato de que aqueles trabalhos
estdo pautados em técnicas de abordagem que possuem potencial limitado para captar a
referida articulagdo. Tal limitacdo pode ser notada, por exemplo, na utilizagdo de
indicadores sintéticos como modo de analisar a pobreza. Ao sintetizarem a informagéo
social, tais indicadores exprimem um fenémeno multidimensional atraves de um numero
ou coeficiente, incorrendo assim em perda de transparéncia sobre a complexidade do
processo. Com relacdo ao procedimento de cruzar distintos indicadores sociais, observa-se
que sO € possivel articular, no maximo, indicadores relativos a trés dimensdes do
problema. Essa restricdo esta atrelada ao fato de que esse tipo de cruzamento so se faz
inteligivel até os limites da exposicdo dos resultados numa tabela de trés entradas. As
analises de regressdo, por sua vez, attm-se a abordagem das relagbes entre os fatores
associados ao fendbmeno e as medidas de pobreza, ndo contemplando 0 modo como
ocorre a articulagéo entre aqueles fatores.

Nesse sentido, uma técnica denominada Modelagem de Equacfes Estruturais
(MEE) destaca-se como um método mais avancado do ponto de vista da sua
capacidade de articulagdo de varidveis sociais (BOOMSMA, 2000; EDWARDS;
BAGOZZI, 2000; KLEM, 2000; MCDONALD; RINGO HO, 2002; VINOKUR,;
SCHUL, 1997, 2002). Em linhas gerais, essa técnica de analise quantitativa
multivariada consiste em testar a plausibilidade de um modelo construido com base
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em uma teoria que sustenta o fendmeno estudado. Como tal metodologia caracteriza-
se por permitir que diversas variaveis sejam correlacionadas simultaneamente, de modo
que as multiplas relacBes possiveis sejam apreciadas, ela coloca-se como alternativa
promissora, capaz de delinear como se articulam os conceitos sociais envolvidos no
fendmeno da pobreza. O método pode propiciar uma visdo da forma como os fatores
associados a pobreza se interligam, indicando quais sdo 0s seus impactos sobre as
condigbes de vida dos individuos pobres, tanto direta quanto indiretamente, e
ponderando a relevancia de cada uma das inter-relacdes sob analise (KLINE, 1998;
BENTLER; WU, 2002).

Frente ao exposto, o objetivo deste trabalho é analisar os métodos
tradicionalmente utilizados nos estudos sobre pobreza — quais sejam, os indicadores
sintéticos, os sistemas de indicadores sociais e as analises de regressdo —, no que se
refere as suas capacidades de captarem e refletirem a complexidade do fenémeno, tal
como colocam as formulacBes teoricas recentes. Além disso, 0 presente texto se
propde a contribuir para a area de estudos sobre pobreza, ao apresentar a MEE e
discutir o seu potencial como instrumento capaz de refletir, na esfera das
investigacBes empiricas, o carater complexo e multidimensional dessa questdo social.
A intencdo € que as principais caracteristicas desse método sejam explanadas de modo
simples e acessivel aos pesquisadores sociais, em vez de se desenvolver uma abordagem
que privilegie os detalhes técnicos de sua utilizacdo. Com isso, espera-se contribuir para a
compreensdo das potencialidades desse procedimento relativamente novo e ainda pouco
utilizado nos estudos sociais no Brasil e, conseqlientemente, para 0 avango no uso de
métodos quantitativos mais sofisticados na area.

Como a necessidade de reduzir a pobreza representa hoje um consenso Nnos
meios académicos, governamentais, sociais e na comunidade internacional, estudos
gue ajudem a fornecer uma melhor compreensdo do fendmeno justificam-se pela
relevancia que esse tema assume nas sociedades contemporéneas. Em termos mais
especificos, a grave situacdo de pobreza em que vive uma parcela significativa da
populacdo no Brasil requer a realizacdo de estudos que fornegam substratos para
intervencOes sociais. Neste sentido, este trabalho constitui uma contribuicdo aos
esforgos de analise do fendmeno da pobreza, oferecendo elementos adicionais para
uma compreensao “relacional” desse processo social, no qual fatores socioecondémicos
articulam-se entre si e influem, de modo conjugado, na tendéncia de um individuo
viver em condigdes de caréncias e privagoes.

Para discutir a potencialidade de cada um dos métodos aqui abordados, este
trabalho se estrutura em quatro secBes, além desta introducdo. Inicialmente,
apresenta-se uma revisao da literatura que discute métodos de pesquisa sobre pobreza.
Com base nessa revisdo, evidenciam-se algumas caracteristicas tidas como “desejaveis”
para se abordar a questdo dentro de uma perspectiva relacional de analise. Na se¢do
seguinte, as metodologias tradicionalmente utilizadas nos estudos sobre pobreza sdo
descritas e analisadas. Discute-se em que medida cada uma delas apresenta 0s
referidos atributos desejaveis, revelando-se assim as potencialidades analiticas e
limitages de cada método. Em seguida, é colocada uma visdo geral da MEE, em que
se expdem seus elementos constitutivos basicos, aléem de alguns pontos mais
especificos, tais como as partes componentes de um modelo, aspectos relativos a
afericdo do grau de ajuste aos dados e a forma como a MEE lida com os erros de
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mensuracdo das varidveis. A partir disso, examina-se a correspondéncia que a MEE
apresenta em relacdo aquelas caracteristicas. Por fim, sdo retomados os principais
pontos da discussao sobre os potenciais e limitacdes de cada método em refletir o
carater relacional da pobreza.

2 CARACTERISTICAS DESEJAVEIS EM UM METODO DE
ABORDAGEM RELACIONAL DA POBREZA

As formulagdes tedricas recentes sobre a pobreza convergem para a nocdo de que se
trata de um fendmeno multidimensional e complexo. Os diversos fatores associados
ao fendmeno manifestam-se simultaneamente, articulando-se entre si e influindo nas
condi¢des de vida dos individuos. Essa perspectiva aproxima-se da nogao de “campo”,
proposta por Bourdieu (1998, p. 27-28), segundo a qual as realidades sociais séo
vistas como “espacos de relagdes”. Isso significa que o objeto de pesquisa social ndo
estad isolado, mas situa-se num conjunto de relagbes que lhe afetam e que
condicionam suas propriedades. Sob esse enfoque, é desejavel que a construgdo do
objeto, em uma pesquisa social, se dé conforme tal concepgao relacional, tanto em
seus aspectos tedricos como metodoldgicos.

As formulages teoricas recentes sobre a questdo da pobreza encontram
ressonancia nessa perspectiva de que as realidades sociais sdo de natureza “relacional”.
Tendo em vista a necessidade de que as escolhas metodoldgicas sejam capazes de
refletir, na etapa de anélise dos dados empiricos, a construcéo tedrica do objeto, faz-se
necessario pontuar quais atributos conferem a uma metodologia a capacidade de
analisar a pobreza de acordo com tal enfoque relacional. Esses atributos devem
permitir a apreenséo de como se articulam os fatores socioeconémicos envolvidos no
fendbmeno da pobreza — tais como a estabilidade laboral, a idade e a qualificacdo do
trabalhador, o equilibrio da familia e seu patriménio acumulado —, conforme
postulado pela teoria adotada (FITOUSSI; ROSANVALLON, 1998, p. 87).

A adequacdo entre as formulacdes teoricas sobre pobreza e a forma de fazé-las
transitar para a esfera empirica, por meio da aplicacdo de uma metodologia de
pesquisa, € alvo de discussdo de diversos trabalhos." A maioria dessas discussdes
aponta as dificuldades metodoldgicas de se abordar a natureza complexa desse
fendbmeno social. As dificuldades derivam da existéncia de uma multiplicidade de
conceitos, definices e classificacdes, assim como de uma pluralidade de variaveis que
podem ser utilizadas para mensurar certos aspectos sociais. A analise da pobreza
complica-se também pelo fato de que a grande quantidade de fatores envolvidos no
fendbmeno se inter-relacionam e sofrem constantes variagdes (SLIWIANY, 1997,
p. 19).

Para exemplificar a complexidade a ser enfrentada nos esforgos de investigacdo
empirica sobre a pobreza, basta lembrar que as pesquisas costumam envolver uma
série de temas, tais como caracteristicas da populacdo, emprego e remuneracdo do
trabalho, protecdo ao trabalhador, composicdes familiares, educagdo e treinamento de
mao-de-obra, saude, nutri¢do, saneamento basico e habitacdo. O aprofundamento de

1. A esse respeito ver, por exemplo, Pnud (1997), Salama e Valier (1997), Schwartzman (1997), Sliwiany (1997), Betti,
D’Agostino e Neri (2000) e Salama e Destremau (2001).
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cada um desses temas, por sua vez, ocorre por meio de seus desdobramentos em
diversos “subtemas”. Isso aumenta ainda mais 0 numero de conceitos e variveis a
serem considerados e, consequentemente, incrementa a dificuldade de manipula-los
articuladamente e de forma inteligivel. Todos esses aspectos também abrem espaco
para a existéncia de ambigiidades e de um alto grau de variabilidade entre os
resultados de distintas pesquisas que buscam conhecer a populacdo e suas condigoes
de vida (SLIWIANY, 1997, p. 14).

Apesar de todas essas dificuldades, € inquestionavel a necessidade de se
desenvolverem investigacOes baseadas em métodos estatisticos. Dentro desse contexto,
a demanda por ferramentas mais refinadas, que possam produzir “melhores”
informacGes sobre aquelas realidades sociais, tem efetivamente guiado as inovacoes
metodologicas para o estudo desse tema. Nesse sentido, sdo de grande valor 0s
avancos que tém sido alcangados na area dos métodos quantitativos de pesquisa social
e dos softwares de modelagem estatistica (McGEE; BROCK, 2001, p. 4).

O debate atual acerca dos métodos de investigacdo sobre a pobreza converge para
a nocdo de que é necessario ir além dos esforcos de distingdo entre pobres e néo-
pobres. O empenho de se identificar a populacdo pobre é tido como um estagio
inicial dos trabalhos de pesquisa, que devem prosseguir em direcdo a descricdo e a
analise daquela populagdo. Tais etapas de descri¢do e analise sdo enaltecidas como o
cerne das pesquisas sociais, uma vez que elas permitem o estudo das circunstancias
que podem afetar a probabilidade de as pessoas viverem em situages de caréncias e
privacdes. Com isso, abre-se espago para que se tenha acesso ao conhecimento de
determinadas fei¢des do fenbmeno, como a estimacdo da distribuicdo dos graus de
pobreza entre os desfavorecidos e a realizacdo de comparacdes entre as condigdes de
vida entre os préprios pobres, 0 que leva em consideracéo a heterogeneidade existente
dentro dessa parcela da populagdo. Esse € o ponto de vista defendido por autores
como Betti, D’Agostino e Neri (2000, p. 2), que afirmam a necessidade de se refletir,
nas investigacdes empiricas, o fato de que o bem-estar relativo de individuos e
familias é uma questdo de grau, sendo também relevante o estudo dos fatores que
influenciam esse aspecto.

Como se disse, tendo em vista a necessidade de que a construgdo tedrica da
pobreza enquanto “espaco de relacdes” transite para a etapa de analise empirica, é
desejavel que a metodologia a ser utilizada espelhe as principais propriedades do
fendmeno. De modo sintético, Sliwiany (1997, p. 32) afirma que para analisar a
pobreza em sintonia com as formulacdes tedricas recentes sdo necessarios métodos
capazes de prover modelos que oferecam uma representacdo grafica daquele
fendbmeno social. Esses modelos devem consistir num conjunto de equacfes capazes
de designar as relagBes basicas entre os diferentes aspectos envolvidos no problema,
exprimindo a configuragdo das “linhas de forca” que evidenciam a forma como se
articulam os diversos fatores.

Tendo em vista tais considerag@es, cabe alertar que nenhum modelo construido
com dados empiricos conseguira dar conta de todas as ligagcdes existentes na realidade.
Nao se € de esperar que a complexidade de tal fenébmeno seja esgotada em um modelo
empirico, cuja construcdo, muitas vezes, encontra-se condicionada a disponibilidade
de dados estatisicos. Segundo Sliwiany (1997, p. 32), a idéia € que sejam priorizadas
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apenas as analises das relacdes constantes, relevantes e ndo casuais entre os fatores
envolvidos, as quais j& se constituem em grandes contribui¢des para o conhecimento
das realidades sociais de pobreza. Note-se que, mesmo tendo em mente o fato de que
0s modelos empiricos devem abranger os fatores associados a pobreza com
parcimdnia, é importante que se analise uma multiplicidade de aspectos associados a
condicdo de baixa renda. Uma vez que as questdes envolvidas na problematica da
pobreza sobrepdem-se, estudos que desconsiderem essa complexidade correm o risco
de chegar a resultados supersimplificados sobre a natureza do fenémeno.

Como se sabe, na maioria das vezes os fatores que afetam as condices de vida dos
individuos estdo correlacionados entre si, a exemplo do que ocorre no caso de educacio,
raca e tipo de insercdo no mercado de trabalho. Por isso, Székely (1996, p. 14) chama a
atencdo para o fato de ser desejavel que se conhegam ndo apenas os efeitos diretos que
cada um dos fatores exerce sobre as condicdes de vida,’ mas também os seus efeitos
indiretos, que ocorrem por meio da correlagdo com outros fatores. Nesse sentido,
procedimentos metodoldgicos que estabelecam associa¢des simultaneas entre as medidas
de pobreza — tais como renda, acesso a servigos publicos e a bens duraveis — e indicadores
referentes a outros fatores relacionados ao fendémeno sdo bem-vindos. Tais procedimentos
propiciam o aumento das possibilidades de explicar a pobreza ou, mais especificamente,
de explicar a variabilidade da renda e de outros indicadores das condigdes de vida da
parcela pobre da populagio (SZEKELY, 1996, p. 34).

Uma vez estabelecidas as referidas associag@es, a intengdo € que se possam
determinar quais fatores ou varidveis s&o mais relevantes em relagdo aos demais, em
um dado contexto de pobreza. A idéia é que se conhecam quais deles exercem maior
influéncia ou tém maior peso sobre as condicdes de vida dos individuos, tanto direta
como indiretamente. A importancia dessa abordagem reside em que, com ela, abre-se
a possibilidade da compreensdo de quais grupos, assumindo certas caracteristicas,
estdo mais sujeitos a vivenciarem situagdes de pobreza. Deve-se notar ainda que esse
tipo de analise tem a potencialidade de evidenciar situagdes em que alguns fatores
mostram-se influentes em varios setores da populagdo, enquanto outros podem se
revelar interferentes apenas no que tange a grupos especificos (SZEKELY, 1996,
p. 34).

Por fornecer informacdes sobre os fatores que aumentam a probabilidade do
individuo viver em pobreza e sobre os pesos relativos entre os diversos aspectos
relacionados ao fendmeno, esse tipo de analise pode ajudar a lidar com o problema,
servindo de subsidio a elaboracdo e a avaliacdo de politicas publicas. Székely (1996, p.
13-14) comenta que, sob o ponto de vista da formulagéo de politicas, é preferivel que
se identifiguem um ou alguns fatores que expliquem uma parcela significativa do
fendmeno do que um rol excessivo de variaveis. A valorizacdo desse tipo de resultado
parcimonioso advém do fato de que é mais factivel intervir sobre os aspectos
proeminentes em uma realidade social, que ter de atuar sobre uma extensa lista de
variaveis indicadas por certos estudos e que, muitas vezes, sdo apresentadas de modo
desconexo e fragmentado. Sem uma visdo conjunta de como se articulam os fatores
associados a pobreza, as possibilidades de atuagdo sobre a realidade tornam-se

2. Ou, no jargdo familiar a estatistica, a “capacidade de explicacdo™ daquele fator ou caracteristica da populagéo sobre
a variagao das condigOes de vida.
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estreitas, podendo mesmo dificultar a atuacéo junto a certos subgrupos populacionais
especificos.

Todos os aspectos ora mencionados mostram que, para que uma pesquisa
empirica possa apreender uma situacdo de pobreza, é importante utilizar uma técnica
correspondente & complexidade do fenémeno. Frente a tal constatacdo, sem se referir
a uma metodologia especifica, Wilber (1975, p. 6) sugere que se estabeleca uma
“estrutura de procedimento” para que se possa desenvolver esse tipo de investigagao.
Em principio, o autor enfatiza que o estudo deve partir de um sistema de proposicoes
tedricas inter-relacionadas, referentes as dimensfes associadas ao problema, das quais
podem ser deduzidas hipGteses testaveis. E desejavel que as relagBes sejam
estabelecidas de forma clara e que os conceitos discutidos na teoria sejam trazidos a
abordagem empirica de maneira apropriada, mediante a utilizagdo de variaveis
passiveis de mensuracdo. Em seguida, a idéia é que ndo apenas as pressuposi¢oes
postuladas na teoria sejam testadas, mas também as chamadas “hipoteses rivais”.” A
partir disso, algumas tentativas de conclusdes devem ser delineadas, abrindo-se espago
para que as formulagdes iniciais sejam revistas, caso necessario. Os testes de hipoteses
devem entdo continuar sucessivamente, até que se chegue a um resultado considerado
satisfatorio.

De modo mais detalhado, pode-se dizer que o procedimento sugerido por Wilber
(1975, p. 166) consiste em quatro etapas. Inicialmente, deve-se formular um diagrama
esquematico baseado na teoria, constituido pelo agrupamento de fatores e variaveis que,
supostamente, influenciam a variavel dependente. Em seguida, deve-se proceder a um
“estreitamento de foco”. Tal estreitamento refere-se a ja comentada impossibilidade de
se incluirem em um s0 estudo todos os fatores e variaveis apontados na teoria e que, de
acordo com o procedimento ora descrito, seriam levados a constar do diagrama
esquematico. A decisdo sobre quais aspectos devem ser mantidos no diagrama
esquematico deve se basear em razdes substantivas, lastreadas na consideragdo de
normas sociais ou na potencialidade de cada aspecto servir de base para interven¢des de
governo (WILBER, 1975, p. 167).

A terceira etapa compde-se de formulacOes e testes de modelos alternativos,
podendo ser vista como um desdobramento do estadgio anterior. Partindo do
pressuposto de que o potencial de inclusdo de varidveis em um modelo € limitado,
emerge a necessidade de elaboracdo e de teste de composicdes alternativas, que
compreendam aspectos ndo inseridos em outras versdes. Para fazer a escolha entre
elas, deve-se questionar a habilidade relativa de uma representacdo especifica para
explicar a variabilidade do fendmeno. Somente por meio do teste de versdes
alternativas pode-se ter seguranga sobre um modelo particular. Por fim, deve-se partir
para a revisdao do diagrama esquematico; é esperado que, como conseqiiéncia dos

3. Em um procedimento como o sugerido por Wilber (1975), as hipGteses principais do estudo costumam ser
estabelecidas a partir do arcabouco tedrico que o ilumina. Sdo chamadas “hip6teses rivais™ aquelas que ndo coincidem
com as suposicdes inicialmente declaradas, podendo diferir pela incluséo de aspectos inexistentes naquelas proposi¢des
originais, pela supresséo de alguma de suas partes ou mesmo pelo estabelecimento de um cenério inconsistente em
relacdo aquele delineado inicialmente. Tais divergéncias podem emergir de outras teorias sobre o assunto estudado, de
conhecimentos e inspiragdes vindas de areas distintas ou ainda de outras indicagdes que podem ser consideradas
relevantes por parte do pesquisador.
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testes feitos com varias composi¢des alternativas, o esquema original sofra
modificagdes (WILBER, 1975, p. 168-169).

Nesse ponto, é necessario comentar que, mesmo com a prescricio de uma
estrutura de procedimento, ainda ha dificuldades a serem enfrentadas nas pesquisas
sobre pobreza. Dentre as dificuldades, podem-se mencionar as ligagdes do fendmeno
com outros processos sociais abstratos, também chamados de “latentes”, que nédo sdo
diretamente mensuraveis por intermédio de varidveis observaveis. Pode ocorrer também
que as bases de dados disponiveis ndo fornecam a mensuracdo de certas variaveis
pertinentes ao estudo. Nesses casos, estariam excluidos do modelo alguns fatores
mencionados pela teoria. Além disso, ndo se pode descartar a possibilidade de que haja
fatores associados as realidades de pobreza que nem mesmo sdo considerados no
arcabouco tedrico.

Ha ainda um outro aspecto a ser notado, que diz respeito a dificuldade de lidar
com erros de mensuracdo. Apesar de todos os cuidados que podem ser tomados, sabe-
se que o0 processo de medicdo de variaveis sociais € arduo e propenso a imprecisdes, 0
que torna praticamente inevitavel a existéncia de erros nas estimativas produzidas por
métodos quantitativos de pesquisa. Em termos mais especificos, ao se tentar aferir a
informacéo social por meio da coleta de dados, dificilmente o pesquisador consegue a
informacéo almejada em sua forma “pura” ou “100% verdadeira”; os dados coletados
embutem conteddos de duas naturezas: a parte “verdadeira”, relativa ao topico social
que se quer aferir; e uma outra parcela de carater aleatério, a que se chama de “erro de
mensuracdo”. Assim, o valor assumido por uma varidvel consiste na soma desses dois
componentes.

Para a andlise estatistica, a existéncia de erros de mensuracdo atrela-se a questéo da
qualidade das medicGes. Em geral, a qualidade de uma medida é indicada por
intermédio de critérios relativos a sua exatiddo e a sua precisdo. A questdo da exatidao
diz respeito a validade da medida, uma consideragdo técnica que “se refere ao grau com
que uma medida empirica reflete adequadamente o significado real do conceito
considerado™ (BABBIE, 1999, p. 196).

A questéo da preciséo, por seu turno, € que se encontra propriamente ligada ao
problema dos erros de medicdo. Aqui, estd-se falando da confiabilidade do dado
estatistico, que indica a consisténcia da mensuracdo. Conforme descreve Babbie
(1999, p. 195), “a confiabilidade é o problema de uma determinada técnica, ao ser
aplicada repetidamente a um mesmo objeto, produzir, a cada vez, 0S mMesmos
resultados”. Metodologicamente, a confiabilidade de uma variavel é definida como a
proporcdo da variancia observada que é uma variancia “verdadeira”, ou ainda, como a
parte de uma medida que esta livre do erro de mensuracdo. Assim, uma medida é
considerada confiavel se ela reflete majoritariamente a informacdo verdadeira
(BOLLEN, 1989; KLINE, 1998).

Na maioria das situacOes, as confiabilidades das medidas sdo desconhecidas.
Contudo, é possivel estimar a confiabilidade ou a variancia do erro de mensuracio de

4. Para um melhor detalhamento da discussao sobre “validade™ e sobre os tipos de validade, ver Babbie (1999), Bollen (1989) e
Kline (1998).
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algumas variaveis, havendo diversas técnicas para isso.” No entanto, mesmo em
situacBes em que a confiabilidade é conhecida — ou seja, tem seu valor estimado —, ela
ndo € incorporada nos calculos realizados pela maioria das metodologias
tradicionalmente utilizadas nas pesquisas sociais. Com isso, 0s erros de mensuracdo
sdao incluidos nas investigacbes e acabam funcionando como “ruidos” ou
“desordenacdes interferentes” no processo de analise de dados (WISNIK, 1989,
p. 33).

De fato, na pratica, ndo se podem expurgar tais erros dos dados coletados. Por
isso, os resultados gerados por uma dada metodologia sdo afetados por eles. Uma vez
que o processamento dos dados acontece ndo apenas sobre a parte “real” da
informacédo social, mas também sobre a parcela de erro embutida na medida, 0s
resultados das andlises distanciam-se, de alguma forma, daquilo que seria verdadeiro.

Como se pode observar, todos esses aspectos confluem para que seja reforgada a
perspectiva de que a complexidade de uma realidade social é fluida e inesgotéavel. Isso
evita, de antemé&o, que se tenha a pretensdo de apreendé-la plenamente em um
modelo empirico. Entretanto, tanto os aspectos desejaveis em uma metodologia para
0 estudo da pobreza quanto a realizagdo do procedimento sugerido por Wilber tém se
tornado cada vez mais factiveis. Para tanto, tém contribuido os avangos dos métodos
quantitativos de pesquisa social e dos programas computacionais estatisticos. Além
disso, a evolucédo dos procedimentos cientificos e tecnoldgicos tem proporcionado um
refinamento da apreensdo da complexidade do fendmeno nos estudos empiricos, por
também dar conta de algumas das limitages ja& mencionadas. Nesse sentido, as novas
técnicas tém propiciado: a ampliacgdo do numero de fatores que podem ser
introduzidos simultaneamente em um modelo empirico; a inclusdo, nos calculos
estatisticos, de conceitos sociais abstratos ndo diretamente observaveis na realidade; e
a avaliacdo de erros de mensuracdo, uma vez que existem métodos que possibilitam o
ajuste dos resultados em relacdo a esses erros, por meio da modelagem e da provisao
de estimativas explicitas desses parametros.

3 METODOLOGIAS TRADICIONALMENTE UTILIZADAS NOS
ESTUDOS SOBRE POBREZA

Desde o advento do capitalismo, a pobreza tem atraido os interesses intelectual e politico
de diversos agentes da sociedade. Varias tentativas de se mensurar sua dimensdo, de se
identificar quem s&o os pobres e de se compreender suas determinagfes tém sido
empreendidas, de acordo com os entendimentos e defini¢des acerca do fendmeno vigente
em cada época. Para tanto, tém sido utilizadas metodologias de sistematizacdo e de analise
de dados empiricos, que possam propiciar tais conhecimentos sobre as realidades de
pobreza.

Em principio, as formulagbes conceituais sobre o tema priorizavam a nogédo de
que os pobres eram aqueles que ndo obtinham renda suficiente para garantir suas
sobrevivéncias — ou seja, quando predominava o ideéario da “subsisténcia”. Naquele
contexto, os esforcos de investigacdo empirica voltavam-se tdo-somente para a
contagem ou quantificacdo da parcela da populacdo que era considerada pobre. Os

5. A esse respeito, ver Bollen (1989).
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métodos utilizados para balizar essas pesquisas consistiam na confeccéo de indicadores
unidimensionais, calcados no valor da renda necesséaria para que a sobrevivéncia da
familia fosse assegurada. Os estudos limitavam-se entdo a enumerar quantos eram 0s
pobres, aqueles cuja renda fosse inferior a esse patamar, em uma sociedade.

Em épocas posteriores, houve a ampliagdo do conceito em direcdo a
multidimensionalidade, ocorrida a partir da formulacdo da satisfacdo de diversas
“necessidades bésicas”, para que o ser humano pudesse ter condi¢cbes minimas de
vida. Mesmo assim, 0s estudos empiricos permaneceram, por algum tempo, voltados
para a questdo da quantificacdo da populacdo pobre. No entanto, em vez de se
basearem exclusivamente no critério monetério, as contagens dos pobres passaram a
se calcar em uma série de indicadores que levavam em conta os parametros relativos a
satisfacdo das necessidades consideradas minimas em uma sociedade. As diversas
dimensbes da pobreza podiam também ser abarcadas e sumarizadas sob a forma de
um Unico ndmero ou indice, constituido a partir da aglutinacdo das varias dimensdes
do fenbmeno, o qual se costuma designar de “indicador sintético” (JANNUZZI,
2001, p. 22).

Com a evolugdo das formulacBes tedricas, consolidou-se a perspectiva
multidimensional e emergiu a nocdo de que a pobreza é fruto de processos
socioecondmicos complexos. Com isso, & preocupacdo de se quantificar a parcela pobre
da sociedade adicionou-se a intencdo de se identificar “quem sdo eles”. Os trabalhos
interessaram-se entdo por tracar o perfil dessa fatia da populagdo, detectando quais as
principais caracteristicas daqueles atingidos pelas condigBes de caréncias e privagdes. A
idéia era que fossem indicados os atributos que faziam com que alguns grupos de
individuos estivessem mais sujeitos a pobreza do que outros. Posteriormente, as
investigacOes enveredaram na busca pelo conhecimento sobre o potencial de
explicacdo de cada uma das referidas caracteristicas a respeito das condicdes de
pobreza. Dessa forma, os métodos empregados passaram a almejar o estabelecimento
de associacOes entre atributos individuais e indicadores de pobreza, de modo que se
pudesse definir quais fatores revelavam-se mais influentes e quais as intensidades de
tais influéncias.

Os procedimentos metodolégicos mencionados até aqui, que foram se impondo
gradativamente de modo que as investigacOes empiricas pudessem acompanhar a
evolucdo das percepcOes sobre a pobreza ao longo do tempo, predominam até os dias
de hoje. Por meio deles, realizam-se diversos estudos acerca das situacdes de pobreza
nas sociedades atuais, que sao desenvolvidos com base nas formulacbes conceituais
mais recentes sobre o tema. Entretanto, observa-se que a complexidade da pobreza é
captada por esses métodos tradicionais de forma parcial e fragmentada,
particularmente no que se refere a articulacdo entre os multiplos fatores envolvidos no
fendbmeno.

A insuficiéncia desses métodos em lidar com a complexidade inerente as
formulagdes atuais sobre o tema liga-se ao fato de que a discussdo conceitual tem
evoluido na direcdo de se incluirem as abordagens dos diversos processos sociais
envolvidos no fendmeno. Mais especificamente, observa-se que, no ambito tedrico,
tem-se enfatizado a contemplagdo de como Vvarios aspectos sociais relacionam-se entre si
e com as condi¢des de pobreza. Essa énfase faz com que indicadores unidimensionais ndo
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bastem para sustentar o desenvolvimento de estudos empiricos, uma vez que nao
espelham a complexidade da questdo. Pelo mesmo motivo, também néo se trata de
agregar as maltiplas dimensdes da pobreza em um ndmero ou indice, com vistas a
quantificacdo do problema em uma sociedade. Como se vé, a discussdo tem
caminhado para uma perspectiva que nao pode ser retratada apenas por métodos
baseados em agregacdes de dados, ja que ressalta aspectos como as inter-relacdes das
dimensbes do fendmeno e as especificidades relativas as distintas realidades sociais, as

1 6

chamadas “sindromes de pobreza”.

Pelo exposto, observa-se a necessidade de que a discussdo metodoldgica
acompanhe a trajetoria do debate conceitual. E desejavel que o arsenal técnico
utilizado nas pesquisas esteja atualizado e sintonizado com os avangos tedrico-
conceituais, de maneira que ele possa cumprir 0 seu papel de “ponte” que une 0s
contetidos elaborados na teoria e as pesquisas sobre realidades empiricas.

Guiados por esse entendimento, Betti, D’Agostino e Neri (2000, p. 2)
realizaram uma revisdo da literatura sobre metodologias quantitativas de pesquisa
social. Os autores observam que o estagio atual das investigacGes sobre pobreza ndo
contempla o vasto potencial oferecido por essa area do conhecimento. Constatou-se
que a visdo multidimensional do problema, como difundida nas ultimas décadas, ndo
tem sido devidamente apreendida pela maioria dos estudos empiricos, 0s quais tém se
calcado em modos tradicionais de analisar a questdo, tais como indicadores
unidimensionais de renda, rois de indices socioeconémicos ou mesmo indicadores
que sintetizam, em um Unico ndmero, as multiplas dimensdes da pobreza. Por isso,
o0s autores afirmam a necessidade de se utilizarem novos métodos, capazes de refletir
as feicOes do fendmeno abordadas na teoria.

Fitoussi e Rosanvallon (1998, p. 85) também corroboram a opinido de que a
aplicacdo de métodos estatisticos deve buscar adequar-se a evolugdo da discussao
tedrico-conceitual, evolugdo essa que espelha as mudancas ocorridas na realidade
social. Segundo os autores, a estatistica social — destinada a avaliar aspectos como a
renda familiar, suas comodidades materiais e a inser¢do profissional do chefe — era um
exercicio de pouca complexidade em contextos anteriores, quando a maioria das
familias seguia uma “composi¢do-padrdo”, caracterizada pela presenca de um homem
assalariado, com uma insercao estavel no mercado de trabalho, empregado em tempo
integral e remunerado em funcdo da categoria de seu posto e de seu tempo de servico.
Os autores observam que, contrariamente a esse panorama, 0s tempos atuais sdo
marcados pela complexidade dos fendmenos, a qual deve ser acambarcada pelos
procedimentos metodoldgicos das pesquisas. Como se disse, 0s arranjos familiares sdo
hoje mais diversificados e instaveis, podendo haver a presenca de duas ou mais
pessoas ativas, cujos riscos de exposicdo a desocupacdo sdo heterogéneos. Assim, as
maltiplas variagdes que marcam a vida social na atualidade fazem com que as formas

6. Schwartzman (1997) propde que as reflexdes acerca do tema se elaborem em termos de “sindromes de pobreza”. Essas
sindromes, diz o autor, referem-se a abordagem de condi¢es complexas — relativas a linguagem, etnia, cultura, localizagdo,
instituices econdmicas, educacdo e histéria —, especificas dos grupos afetados e de seus ambientes sociais. Essa perspectiva é
reforcada por Rocha (2003). Segundo a autora, a diversidade de niveis de desenvolvimento entre paises e suas distingdes
culturais demandam a adogo de conceitos de pobreza que considerem as especificidades de cada situagéo. Por isso, a definicdo
de um conceito de pobreza e a escolha de procedimentos de mensuragdo pertinentes resultam de uma anélise cuidadosa de
cada realidade social especifica, de modo que se possam identificar os traos essenciais da pobreza em determinada sociedade.
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tradicionais de abordagem das realidades empiricas ndo déem conta da diversidade
das situacdes existentes.

Fitoussi e Rosanvallon (1998, p. 87) reconhecem que, por varias razdes, a
captacdo desses fendmenos é uma tarefa complexa, que revela a necessidade de se
instaurar novos procedimentos e categorias de analise. Salama e Destremau (2001, p.
131) compartilham desse ponto de vista e comentam que, na Franca, tém emergido
abordagens inovadoras que articulam e refinam medidas estatisticas da pobreza,
adaptando-as a contextos heterogéneos e mdveis. No bojo dessas abordagens, nota-se
0 desejo de que as investigacOes acerca de um ponto no tempo sejam ampliadas para
estudos longitudinais, que sdo aqueles que acompanham os individuos ao longo do
tempo e, portanto, sdo capazes de detectar 0 modo como evoluem suas condicdes de
vida. A idéia é que se possam perceber o ritmo e a forma das mudangas nos padrfes de
vida das pessoas, de maneira que seja possivel compreender as dindmicas de certos
fendmenos, como o desemprego e a insercdo laboral. A esse respeito, deve-se comentar
que, apesar de valiosos em termos dos conhecimentos que revelam, tais estudos sdao mais
densos, custosos e complexos. Por isso, pesquisas longitudinais sobre pobreza tém
viabilidade complicada, sendo ainda raras em todo o mundo.

De todo modo, o anseio de ampliar as investigacGes em direcdo a analise dos tempos
e dindmicas dos fenémenos indica que o debate metodoldgico segue rumo a incorporacao
da complexidade da pobreza nas abordagens empiricas. Consequientemente, 0s objetivos
de medida e de construgdo de indicadores deixam de constituir o foco de atencdo
principal. Vale notar que, frente a tal redirecionamento, atributos tradicionalmente
abordados, como educacdo, renda, desemprego e moradia, continuam sendo destacados
como fatores relevantes dentro das novas anélises (SALAMA; DESTREMAU, 2001,
p. 132).

Com relacdo as investigacOes realizadas nos paises em desenvolvimento, Sliwiany
(1997, p. 16) afirma que os estimulos as pesquisas estatisticas sobre a populacdo sdo
menos intensos que nos desenvolvidos. Os diferenciais entre as producdes cientificas
entre esses grupos de paises apresentam-se tanto em termos de quantidade dos trabalhos
realizados, como da qualidade das técnicas utilizadas. Mesmo assim, estudos dessa
natureza sdo empreendidos nos paises em desenvolvimento, voltando-se para analises de
realidades sociais e contribuindo para que a estatistica social ganhe impulso e difusdo
nessas sociedades.

No &mbito brasileiro, pode-se notar que as pesquisas recentes sobre pobreza
seguem a tendéncia ora mencionada de se utilizarem metodologias tradicionais de
investigacdo. Buscando refletir a evolugdo do campo tedrico-conceitual, os trabalhos
empiricos tém almejado capturar a complexidade e a multidimensionalidade do
fendmeno por meio da elaboragdo de novos indicadores sintéticos e do cruzamento
de diversos indicadores tradicionais. Ha também algumas tentativas de se conhecerem
as relacdes entre fatores socioecondémicos e medidas de pobreza, mediante estudos
baseados em anélises de regressao. Entretanto, como a maioria de tais investigacdes
baseia-se em métodos que se mostram limitados para apreender a articulacdo dos
fatores associados ao problema, tais abordagens sobre pobreza acabam néo refletindo
o0 teor das formulacGes tedricas mais recentes, que a concebem como “um espago de
relagdes”.
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A partir dessa discussdo acerca das metodologias quantitativas de analise, séo
examinados a seguir os principais procedimentos que tém sido aplicados & abordagem
da pobreza enquanto fendmeno complexo: os indicadores sintéticos, os sistemas de
indicadores sociais e as analises de regressdo. A explanacdo sobre cada método consiste
em uma breve descri¢do do procedimento e menciona alguns estudos recentes sobre o
fendbmeno que tenham sido baseados nas respectivas técnicas. Sao também notados os
pontos fortes inerentes a cada método, além de serem colocadas algumas criticas sobre
seus potenciais de refletirem, durante analise dos dados empiricos, a percepcdo
relacional que vigora atualmente no debate tedrico sobre a pobreza.

3.1 INDICES SINTETICOS

Ao discutir a questdo da adequacdo entre teoria e método, Székely (1996, p. 2) faz
uma revisdo da literatura a respeito das metodologias de pesquisa aplicadas ao estudo
da pobreza e percebe o delineamento de uma tendéncia nas Gltimas décadas. O autor
nota que, entre os trabalhos recentes, assiste-se ao surgimento de um grande namero
de indices sintéticos, que sumarizam as caracteristicas de populacbes de diversos
contextos. Os estudos que aplicam tal metodologia buscam captar a
multidimensionalidade do fendbmeno a partir da conjugacao das diversas facetas que o
compdem. A idéia é que se possa expressar, por meio de um namero ou coeficiente,
uma estimativa do nivel das caréncias e privacdes existentes em uma determinada
situacdo.

Os indicadores sintéticos ou “indices sociais” sdo criados a partir da aglutinacdo
de dois ou mais indicadores simples, relativos a distintas dimensdes da realidade
social. Conforme Jannuzzi (2001, p. 22), indicadores de natureza composta tém o
mérito de serem simples e de oferecerem alto poder de sintese. Sdo, portanto, vistos
como propicios a situacbes em que se deseja ter uma avaliacdo geral sobre um
conceito que esté sendo investigado em determinados grupos sociais. O autor entende
que, quando se trata de uma questdo complexa, em que se relacionam multiplos
fatores, existem vantagens de se trabalhar com um indicador sintético, em vez de se
dispor de sistemas constituidos por uma série de indicadores separados. A razéo para
isso é que o indice sintético é capaz de dar uma idéia genérica sobre o fendmeno
estudado, de forma mais rapida e objetiva.

Alem disso, indicadores sintéticos oferecem a possibilidade de que sejam
realizados confrontos e classificaces entre situacfes sociais distintas, assim como
propiciam comparagdes ao longo do tempo (HAQ, 2003, p. 110). No que se refere
ao estudo da pobreza, Ravallion (1994, p. 1) ressalta que as comparacfes visam a
esclarecer questdes que podem ser relevantes para o conhecimento das nuances que
marcam realidades diversas, tais como: a pobreza tem crescido ao longo do tempo? E
mais alta em um lugar do que em outro? H& mais pobreza apds alguma mudanca de
politica?

Como se disse, diversos estudos sobre pobreza tém sido desenvolvidos nos
ultimos tempos com base nessa metodologia, tanto no &mbito internacional como no
nacional. Internacionalmente, o exemplo mais famoso desse tipo de indicador é o
indice de Desenvolvimento Humano (IDH), que foi proposto pelo Programa das
Nacbes Unidas para o Desenvolvimento (Pnud) no comeco da década de 1990.
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Criado por Mahbub ul Hag em colaboragcdo com Amartya Sen, o IDH apresenta-se
como medida geral e suméria do desenvolvimento humano, ainda que ndo ambicione
abranger todos os aspectos do desenvolvimento — uma vez que tal conceito é mais
rico e complexo do que um indice pode esperar capturar.

Em épocas anteriores, a avaliacgdo do bem-estar de uma populagdo e, por
conseguinte, a classificacdo de paises ou regides, se dava pelo tamanho de seu Produto
Interno Bruto (PIB) per capita. Entretanto, com a evolucdo da nogdo de que o
progresso humano e a melhoria das condicdes de vida das pessoas ndo podem ser
medidos apenas por sua dimensdo econdmica, emergiu a idéia de se criar um
indicador mais abrangente, que transcendesse o aspecto econémico da pobreza,
englobando outros componentes do fenémeno. Instituiu-se assim o IDH, cujo
objetivo é oferecer um contraponto ao PIB per capita enquanto indicador de
condicdes de vida. Sob essa Otica, diz-se que uma vantagem apresentada pelo
indicador sintético esta no fato de que ele se oferece como uma medida mais robusta
e abrangente do conceito desenvolvimento humano, ja que é formado por multiplas
facetas consideradas relevantes nessa discussao, sendo a dimensdo da renda apenas
uma delas. Assim, pode-se fornecer uma média sobre o nivel de desenvolvimento
humano de um pais ou regido que seja mais significativa do que aquela calculada
unicamente a partir do PIB per capita.

O IDH ¢é composto pela combinacdo de trés elementos basicos do
desenvolvimento humano. O primeiro € a longevidade, medida pela esperanca de
vida ao nascer, que prima por refletir, entre outros aspectos, as condi¢des de saide da
populacdo. O segundo refere-se a educacdo, medida pela unido da taxa de
alfabetizagdo de adultos e a taxa combinada de matricula nos niveis de ensino
fundamental, médio e superior. Por fim, tem-se a renda, que é medida pelo poder de
compra da populacéo, baseado no PIB per capita ajustado ao custo de vida local, de
modo que se possa torna-lo comparéavel entre paises e regides.’

Indicadores de natureza sintética podem sofrer varios tipos de decomposices, de
modo a exibirem as informac@es implicitas nas medidas globais. Um indicador como
o IDH, por exemplo, pode ser decomposto no nivel das dimensdes que o constituem.
Assim, podem ser produzidos subindices ou “IDHs parciais”, relativos a longevidade,
a educacdo e a renda. Além disso, as decomposicBes podem ocorrer segundo outros
critérios que se mostrem relevantes. E possivel a producio de IDHs separados por
sexo, grupo étnico, regido geografica ou por outros aspectos que espelhem a
sociedade. Com isso, as disparidades existentes entre distintos subgrupos da
populacdo de um pais podem ser delineadas (HAQ, 2003, p. 106).

Um outro exemplo de indicador sintético de aplicagio internacional é o indice de
Pobreza Humana (IPH), apresentado também pelo Pnud, em seu Relatério de
Desenvolvimento Humano de 1997. Este indice pode ser visto como um desdobramento
do IDH e surge da nogao de que as situacOes de pobreza que se apresentam nos paises em
desenvolvimento ndo sdo comparaveis aquelas vigentes nos paises desenvolvidos, tanto
em termos de profundidade como de especificidades. Assim, o IPH propde-se a capturar

7. Tal ajuste se da através da metodologia conhecida como Paridade do Poder de Compra (PPC), que elimina as
diferencas de custo de vida entre os paises, baseando-se no poder de compra da moeda de cada nagéo.
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elementos da pobreza humana nos paises em desenvolvimento, a partir da inclusdo de
trés componentes: longevidade, conhecimento e padréo de vida. A longevidade € inserida
sob a forma da porcentagem de pessoas cuja expectativa de vida é inferior a idade de 40
anos. O conhecimento é incluido no calculo do indicador através da porcentagem de
adultos que sdo analfabetos. O padrdo de vida, por sua vez, é representado como uma
composicdo de trés variaveis: porcentagem de pessoas que tém acesso a servicos de saude;
porcentagem de pessoas que usufruem de &gua potével; e porcentagem de criangas
menores de cinco anos que estdo subnutridas.

Entre a producdo recente dos pesquisadores sociais brasileiros, observa-se também
uma tendéncia de producdo de indicadores sintéticos sobre pobreza. Essas tentativas que
vém sendo empreendidas demonstram uma preocupacdo relativa a caracterizacdo da
pobreza em éreas especificas. Trata-se, eminentemente, de trabalhos que aliam a criacéo
de novos indicadores sintéticos a técnicas de geoprocessamento de informagdes,
confeccionando os chamados “mapas de exclusdo social”. Esses mapas registram as
configuragBes espaciais de variaveis e indices de pobreza elaborados pelos prdprios
pesquisadores.

Entre essas iniciativas, pode-se citar o Mapa da excluséo/incluséo social da
cidade de Séo Paulo: dinamica social dos anos 90 de Sposati et al. (2000), um
trabalho que foi iniciado em 1995 e que, com base em sua segunda edi¢do langada no
ano 2000, teve a intencdo de indicar tendéncias espaciais e temporais dos fendbmenos
analisados na cidade. Inspirando-se no IDH e defendendo a necessidade da criacdo de
um indice que oferecesse um “modo novo de pensar a cidade para propor solugdes”
(SPOSAT!I et al., 2000, p. 5), o indice de Exclusio/Inclusdo (IEX) foi apresentado
como um “conjunto de ferramentas” capaz de auxiliar a andlise da cidade.
Conceitualmente, a criagdo do IEX partiu do entendimento de que a inclusdo social
pode ser aferida por meio de nogdes abstratas, como autonomia, desenvolvimento
humano, qualidade de vida e equidade. Com base nesse entendimento, cada um
desses aspectos veio a se constituir nas dimensdes a serem incluidas e aglutinadas no
calculo do IEX.?

Uma outra iniciativa de criagdo de indicadores sintéticos apresenta-se em
Pochmann et al., 2003, que é um trabalho de natureza semelhante a do recém-
mencionado. Ele apresenta abordagens nos niveis estadual e municipal, a partir da
utilizacdo dos dados do Censo de 2000 do Instituto Brasileiro de Geografia e
Estatistica (IBGE). Esse indicador erige-se também a partir da consideragdo de
conceitos abstratos, que devem ser conjugados para o calculo do indice: padrdo de

8. A dimensdo da autonomia foi representada por intermédio de indicadores relativos a emprego, renda familiar e
contagem da populagdo em situagdo de indigéncia. O desenvolvimento humano foi incorporado através de informagdes
sobre o grau de instrugdo dos chefes de familia, a longevidade, os anos potenciais de vida perdidos (definidos como o
actimulo de anos ndo vividos entre a idade de morte e a expectativa de vida até os 70 anos) e a taxa de homicidios. A
qualidade de vida, por sua vez, foi indicada por aspectos como densidade habitacional, verticalizacdo distrital
(considerada como a taxa anual de langamento de edificios, o que indica o interesse imobiliario em regifes da cidade,
que muda o perfil populacional e atrai novos servigos coletivos), oferta de servicos para criancas de 0 a 4 anos, escolas
de educagdo infantil, escolas de educagdo fundamental e satide. Por fim, a eqlidade foi incluida no célculo do indicador
por meio de duas varidveis: o nimero distrital de mulheres chefes de familia e o nimero distrital de mulheres chefes de
familia analfabetas.
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vida digno, conhecimento e risco juvenil.’ Para tais dimensdes, foram calculados
subindices especificos, que foram posteriormente agregados em uma Unica medida
global, o Indice de Exclusdo Social (IES).

Os trabalhos ora mencionados ilustram uma tendéncia que vem se delineando
entre pesquisadores estrangeiros e brasileiros de que se elaborem novos indicadores
sintéticos, que priorizem abarcar a multiplicidade de fatores envolvidos na discussao
conceitual sobre a pobreza. Entretanto, ainda que a elaboragéo desses indicadores seja
enriquecida pela aplicacdo de técnicas de geoprocessamento para a confeccdo de
mapas de exclusdo social, esse procedimento metodoldgico exibe propriedades
eminentemente enunciativas, produzindo estatisticas descritivas, e ndo trabalhando a
dindmica das relages entre as dimensdes associadas ao fendmeno.

Apesar da intensa producéo de trabalhos que tém se baseado nessa metodologia e
das ja referidas potencialidades dos indicadores sintéticos para a analise de situacdes
sociais, sdo apontadas algumas limitacOGes inerentes aos indices dessa natureza.
Jannuzzi (2001, p. 22) coloca que um dos problemas intrinsecos aos indicadores
sintéticos esta no fato de que eles reduzem a multidimensionalidade de um conceito
complexo a um Unico nimero ou coeficiente. Coloca-se que a operacdo de sumarizar
0s conteudos relativos as diversas facetas do conceito em um s6 indice pode incorrer
em perda de transparéncia de informag@es para seus potenciais usuarios. Essa critica é
reforcada por Conde (1999, p. 144), quando acrescenta que esse método inclui cada
dimensdo de maneira independente, ndo permitindo que se identifiqguem e analisem
as inter-relacOes entre elas.

Tal limitacdo pode ser notada nas analises sobre pobreza que vém sendo
realizadas com base na utilizacdo de indicadores sintéticos. Ao sumarizarem
informacGes socioeconémicas a respeito dos individuos sob a forma de um algarismo,
tais indicadores oferecem uma visdo opaca sobre tal fendmeno multidimensional,
uma vez que ndo revelam a estrutura de articulagdo existente entre os fatores
envolvidos no processo sob analise. Isso pode ser observado em qualquer dos
exemplos de indicadores sintéticos sobre pobreza recém-mencionados. Tomando-se
como ilustracdo o caso do IES (POCHMANN et al., 2003), percebe-se que tal
indicador nada esclarece sobre a maneira como 0s seus componentes — padréo de vida
digno, conhecimento e risco juvenil — encontram-se relacionados nas realidades
analisadas.

Ainda discutindo esse assunto, Strobel (1996, p. 207, apud SALAMA e
DESTREMAU, 2001, p. 114) acrescenta que o procedimento de se criarem indices
sintéticos para a analise da pobreza estd imbuido de uma contradicdo entre método e
teoria, ja que, “partindo de uma hipotese inicial da multidimensionalidade da
pobreza, chega-se, in fine, a uma classificagdo unidimensional”. Esse aspecto assume
relevancia dentro do presente estudo, uma vez que se busca analisar aqui
procedimentos quantitativos de pesquisa sob 0 ponto de vista da capacidade de

9. A dimenséo do padrdo de vida digno foi representada por indicadores relativos & pobreza dos chefes de familia, pela
taxa definida a partir da divisdo entre o nimero de empregos formais pela populacdo em idade ativa (PIA) e por uma
proxy da desigualdade de renda. O conhecimento foi incluido no indicador por intermédio da taxa de alfabetiza¢do de
pessoas acima de cinco anos de idade e do numero médio de anos de estudo do chefe de domicilio. O risco juvenil foi
aferido por meio da porcentagem de jovens da populagdo e do nimero de homicidios por 100 mil habitantes.
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apreensdo da natureza relacional dos fenémenos sociais, particularmente do carater
articulado da questdo da pobreza.

Essas limitag@es referentes a utilizacdo de indicadores sintéticos para o estudo da
pobreza encontram-se relacionadas ao principio de agregacdo de dados, que é
criticado por reduzir a quantidade de informacdo disponivel (RAWORTH;
STEWART, 2003, p. 148). As criticas relacionadas a tal principio aplicam-se de
maneira mais contundente quando se efetua a agregacdo de dados relativos a grandes
areas. Especificamente no que concerne aos estudos sobre pobreza, considerando-se
que situacOes de caréncias e privacdes caracterizam-se por assumirem particularidades
em seus diversos contextos — fato que levou Schwartzman (1997) a cunhar a
expressao “sindromes de pobreza” para designar as peculiaridades existentes em
situacdes distintas —, ha que se ter cautela ao se utilizarem métodos de anélise que se
calqguem em agregacdes de dados, como € o caso dos indicadores sintéticos. Ao se
efetuarem essas agregacOes, principalmente em areas extensas, podem ser perdidas
especificidades relativas a cada situagdo. Essa é uma das criticas dirigidas, por
exemplo, ao calculo de IDHs para os paises. Sabe-se que, em uma mesma nagao, é
possivel que se encontrem diversos niveis de desenvolvimento humano; a producédo
de um Unico indicador que represente todo o conjunto pode mascarar a existéncia de
tal diversidade.

Em geral, os procedimentos de agregacdo de dados partem da assuncao de que as
informacOes sdo agrupadas por areas onde pode haver homogeneidade interna, em
termos de caracteristicas socioeconémicas e demograficas. Contudo, nem sempre essa
premissa se faz verdadeira. Nada garante que a distribuicdo do evento pesquisado seja
homogénea dentro de tais areas, ja que as unidades de levantamento de dados sdo
normalmente estabelecidas segundo critérios operacionais (setores censitarios) ou
politicos (municipios). A possibilidade de existéncia de heterogeneidade dentro de
uma mesma area € ainda mais intensa em casos de paises com grandes contrastes
sociais, como acontece com o Brasil. Nessas situacfes, é usual que grupos sociais
distintos — favelas e areas nobres — estejam agregados em uma mesma regido de coleta,
dando origem a indicadores que representam a média entre populacdes diferentes
(DIAS et al., 2002, p. 91).

Ainda apontando as fragilidades analiticas que podem advir da operacdo de
agregacdo de dados, Dias et al. (2002, p. 92) assinalam que, para uma mesma
populacdo estudada, “a definicdo espacial das fronteiras das areas afeta os resultados
obtidos”. Em outras palavras, as estimativas feitas a partir de certo sistema de
unidades de area podem variar, a depender da forma como se agrupem as areas a
serem agregadas. Com isso, pode-se chegar a resultados inconsistentes entre si, ja que
a modificacdo das fronteiras entre essas areas é capaz de altera-los.

A questdo da agregacdo é também posta por Anand e Sen (2003b, p. 114-115).
Os autores comentam o caso do IDH, em que as medidas usuais de desempenho de
grupo (como o PIB e a expectativa de vida ao nascer) tendem a ser indicadores
agregados, calculados com base na média das circunstancias individuais. Eles
reconhecem que tal procedimento envolve a perda de informagOes detalhadas, por
usar um nuamero agregado (um escalar) para aglutinar um conjunto de nimeros que
representam circunstancias individuais (um vetor). Para esclarecer essa questdo, 0s
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autores apresentam o exemplo de uma situacdo em que trés pessoas tém,
respectivamente, os niveis de renda nos valores de (1, 9, 11). De acordo com 0s
procedimentos de agregacdo, utilizados no célculo do indicador sintético, tal situacdo
parece ser similar a outra, em que trés pessoas tém rendas nos valores de (7, 7, 7),
embora essas duas situagdes sociais dificilmente possam ser tidas como equivalentes
em termos de preocupacdes e valores.

Casos como esse apontam a necessidade de que se elaborem indicadores
“sensiveis a distribuicdo”, em lugar dos usuais indicadores baseados em médias
simples. Isso se deve ao fato de que o procedimento de se tirar uma média deixa
escapar o verdadeiro padrdo de distribuicdo de uma coletividade de numeros,
concentrando-se apenas em seus valores intermediarios. Ainda que se busquem tais
indicadores “sensiveis a distribuicdo”, dizem aqueles autores, eles continuariam a
incorrer em perda de informacdo, ja que ndo ha como capturar e representar a riqueza
de conhecimento fornecida por um grupo de numeros através de um s algarismo
(ANAND; SEN, 2003b, p. 115).

Ravallion (1994, p. 76) conduz a discussdo critica sobre os indicadores sintéticos
para a questdo da escolha de dimensdes que os irdo compor. Particularmente no que
se refere ao tema da pobreza, o autor chama a atencéo para o fato de que nem sempre
é possivel conjugar, de modo preciso, as multiplas dimensdes do bem-estar. O
problema reside na arbitrariedade envolvida na escolha dessas dimensdes; € possivel
que as diversas dimensdes escolhidas conceitualmente para compor o indicador
representem fendmenos logicamente correlacionados, de modo que haja redundancia
de informacGes, o que vem a adicionar pouca luz a discussio (SALAMA,
DESTREMAU, 2001, p. 114, RAWORTH; STEWART, 2003, p. 149). Neste caso,
estar-se-ia medindo apenas uma faceta do fendbmeno e, consequentemente, pouco se
estaria captando em termos da sua multidimensionalidade. Por outro lado, a
existéncia de uma situacdo oposta, em que se tenham aspectos de naturezas
divergentes a serem congregados em uma Unica medida, pode comprometer a
estabilidade do indice que se quer calcular (RAWORTH; STEWART, 2003, p. 144).

Outra questdo referente a escolha das dimensfes componentes do indice diz
respeito a relevancia conceitual de cada uma delas. Sabe-se que a capacidade de
incorporacdo de distintas dimensfes em um indicador sintético é limitada. Sendo a
pobreza um fendbmeno multifacetado, recomenda-se que sejam incluidos apenas 0s
aspectos mais significativos para a anélise. Sobre esse assunto, Haq (2003, p. 111)
argumenta que a inser¢do de um numero maior de dimensdes nao garante a melhoria
das propriedades de um indicador sintético. Pode acontecer que elas venham a
adicionar elementos supérfluos a analise, tornando confuso o panorama que se deseja
obter e dificultando o delineamento das tendéncias principais. Assim, ha vantagens
em se manter a parciménia durante o processo de construgdo de indicador sintético.

Ha que se comentar também sobre a possibilidade de afericdo empirica das
dimensdes escolhidas. Além da relevancia conceitual, os componentes de um
indicador sintético devem ser escolhidos em funcéo de suas viabilidades empiricas. A
idéia é que os aspectos conceituais possam ser captados em realidades sociais, a partir
da disponibilidade e do acesso a dados confidveis que possam refleti-los
adequadamente.
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Ligada a discussdo das dimensfes componentes de um indicador sintético
encontra-se a questdo da ponderacdo. A construcdo de um indice numérico, que se
proponha a contemplar a multidimensionalidade de um fendmeno, requer que sejam
tomadas decisdes também acerca dos pesos que serdo atribuidos a cada uma das
dimens@es incluidas no indicador. A discussdo sobre a ponderacdo é tida como uma
etapa inevitavel do processo de criacdo de um indice composto (BECCARIA; FERES;
SAINZ, 1999, p. 17; SALAMA; DESTREMAU, 2001, p. 114; ANAND; SEN,
20034, p. 207).

O exercicio de ponderacdo é criticado como sendo uma etapa arbitraria no
processo de criacdo do indice sintético (MESTRUM, 2002, p. 37). Isso se deve ao
fato de que ndo ha consenso ou regra sobre a necessidade de atribuicdo de distintos
pesos a cada faceta incluida no indicador. Da mesma forma, ndo ha uma
convergéncia em torno dos procedimentos segundo 0s quais 0S pesos devem ser
imputados (MEJIA; VOS, 1999, p. 176).

Um exemplo dessa controvérsia pode ser encontrado na discussdo existente em
torno do IDH. No caso desse indice, pesos iguais sdo arrogados a todas as dimensoes.
Com isso, esta-se afirmando que todas as escolhas sao igualmente importantes (HAQ,
2003, p. 104). Contudo, ha controversias quanto a esse posicionamento. Criticos
afirmam que a atribuicdo de ponderacGes iguais para os trés componentes daquele
indicador € um ato arbitrario; tal desaprovacdo baseia-se no entendimento de que,
conceitualmente, a renda deveria receber um peso maior por ser considerada como a
dimensdo mais importante do IDH (RAWORTH; STEWART, 2003, p. 148).

Apesar das criticas voltadas para o potencial de reflexdo de conceitos complexos e
multidimensionais por parte dos indices sintéticos, esses indices quantitativos s&o
vistos como relevantes para a elaboracéo de politicas pablicas. Isso decorre do fato de
que agOes antipobreza precisam se balizar em instrumentos que ajudem a delimitar a
populacdo visada, a estimar seus custos e a avaliar seus efeitos (SALAMA;
DESTREMAU, 2001, p. 105). Dessa forma, aquelas pesquisas justificam-se por
produzirem indicadores que se propdem a auxiliar a formulagéo de politicas voltadas
para a melhoria das condi¢des de vida das pessoas pobres em uma sociedade.

Nesse contexto, Székely (1996, p. 2) coloca que, para que se possam delinear
acOes voltadas para esses fins, sdo necessarios conhecimentos sobre “quantos sdo 0s
pobres”, “qual € o perfil do grupo” e “por que aquelas pessoas sao pobres”. Aliando as
formulacdes tedricas recentes aos propdésitos de formulacdo de politicas publicas, o
autor afirma que, dentre os aspectos recém-mencionados, deve-se priorizar a
compreensdo de “por que eles sdo pobres”. Entende-se que é esse conhecimento que

aumenta as possibilidades de se lidar com o problema.

Sob esse prisma, os indices sintéticos de pobreza sdo de pouca ajuda para
fornecer tal tipo de ciéncia acerca da realidade. Em vez de ajudarem a compreender
“por que eles sdo pobres”, seu maior potencial esta no fato de que eles oferecem uma
avaliacdo genérica sobre as condicdes de privagdo em um contexto, além de servirem
de ferramenta para a realizacdo de comparacOes de pobreza entre distintas realidades.
Essas caracteristicas, como se disse, associam-se ao procedimento da agregacdo de
dados que, por sua vez, traz 0s ja comentados inconvenientes para a analise das
situagdes de caréncias e privacoes.
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A essa altura, vale a pena mencionar o balanco realizado por Anand e Sen (20033, p.
205) a respeito da discussdo sobre o potencial analitico oferecido pelos indicadores
sintéticos para o estudo da pobreza. De modo sucinto, ap6s analisarem 0s pros e 0s
contras referentes a tal metodologia, os autores afirmam que a capacidade de se refletir
conceitos amplos e complexos — como o de desenvolvimento humano ou mesmo a
perspectiva da privacdo — em um indice util e ndo complicado, é uma meta que ainda ndo
foi devidamente atingida.

Tendo em vista todas essas consideracOes, pode-se dizer que a abordagem
metodoldgica dos indicadores sintéticos ndo reflete, de modo satisfatorio, as
elaboragBes tedrico-conceituais recentes acerca do fendmeno, segundo as quais 0
objeto social é construido relacionalmente. Frente a isso, Székely (1996, p. 2) lamenta
o fato de que, ainda hoje, a maior parte da literatura dedique-se a quantificar os
pobres através do calculo de indices. Em consonancia com esse posicionamento,
Ravallion (1994, p. 2) ressalta a necessidade de que se pensem em novas formas de
extrair informac0es adicionais a partir de dados que ja existem.

3.2 SISTEMAS DE INDICADORES SOCIAIS

Outra abordagem metodoldgica bastante difundida entre os estudos de pobreza
consiste na elaboragdo dos chamados “sistemas de indicadores sociais”. Esses sistemas
sdo formados por conjuntos de indicadores relativos a um fendmeno social que se
deseja analisar. Conforme explica Jannuzzi (2001, p. 17) “A semelhanca do espaco
geométrico euclidiano, em que é necessario um sistema de coordenadas para definir
um ponto, o espaco social requer um sistema de indicadores referidos a multiplas
dimens0es, para caracterizar um fenémeno social”.

Para que se elabore um sistema de indicadores sociais, deve-se proceder a uma
série de decisdes metodoldgicas. Assim como acontece na formulacdo de indicadores
sintéticos, é necessario que se tenha uma definicdo operacional do conceito abstrato
ou tema que deve ser reportado pelo sistema em questdo. A partir dai, as distintas
dimensbes que compdem esse conceito sdo especificadas, de modo que possam ser
representadas por meio de variaveis observaveis. Uma vez que se esteja de posse dos
dados empiricos que reflitam as dimensdes conceituais escolhidas, a elaboracdo do
sistema de indicadores sociais acontecera a partir de procedimentos de agregacdo de
dados e da organizacéo das estatisticas disponiveis (JANNUZZI, 2001, p. 18).

Diferentemente dos indicadores sintéticos, que primam por condensar as multiplas
dimensdes de um conceito social complexo em um Gnico nimero, os sistemas de
indicadores sociais tém por objetivo representar as varias dimensdes do conceito
separadamente. Cada uma delas deve ser refletida através de indicadores unidimensionais.
A idéia é que o sistema seja composto por rdis de indicadores mais simples que, sendo
analisados de forma conjunta, se propdem a oferecer uma viséo abrangente do fenémeno
estudado. Por outro lado, por exibir indicadores separados para cada dimenséo formadora
do conceito, essa abordagem propicia também que os aspectos componentes do
fendmeno sejam estudados individualmente.

A aplicacéo desse procedimento aos estudos de pobreza encontra motivagdo na
intengdo de que se delineie a composi¢cdo do grupo pobre. Tendo em vista esse
objetivo é que se empreende um esforco de “decomposicdo” dessa fatia da populagdo
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de acordo com seus tracos distintivos. Mais especificamente, tal procedimento
consiste na divisdo da parcela pobre em subgrupos, definidos segundo certas
caracteristicas que os identificam (nivel educacional, regido de residéncia, ocupacao,
idade, sexo etc.). A idéia é que, a partir disso, seja determinada a propor¢do de
pobreza que se concentra em cada conjunto. Como resultado desse procedimento, sdo
elaboradas tabelas que exibem varios indicadores sociais referentes aos fatores
envolvidos no fendmeno.

Székely (1996, p. 4) entende que o maior mérito dos sistemas de indicadores
sociais para a analise de situacdes de pobreza reside justamente no fato de que eles
permitem decompor o fenbmeno por subgrupos de populacdo. A partir de critérios
de classificacdo demografica, tais como regido, sexo e idade, sdo construidos os
chamados “perfis de pobreza”: panoramas descritivos sobre quem s&o aqueles que
compdem a populacdo pobre. Como se disse, esses perfis sdo considerados
importantes, pois propiciam que se avalie a concentragdo da pobreza em cada
subgrupo.

Ainda que reconheca o valor do carater “decomposto” da informacdo oferecida
pelos sistemas de indicadores para o estudo do fendmeno, Székely (1996, p. 5)
entende que tal procedimento tem alcance limitado quando se busca responder a
questdo de “por que aquelas pessoas sdo pobres”, ja que ndo agrega conhecimentos
sobre quais sdo as caracteristicas que se destacam por oferecerem maior potencial de
explicacdo do fenbmeno.

Ao refletir sobre o potencial analitico oferecido pela metodologia dos sistemas de
indicadores sociais, Ravallion (1994, p. 59) parte para a realiza¢cdo de um contraponto
com as potencialidades oferecidas pelo uso dos indicadores sintéticos. Apesar de
admitir a relevancia da forma desmembrada como a informacédo é oferecida pelos
sistemas de indicadores, o autor considera que esse aspecto ndo torna Sseu uso
preferivel ao de um indice sintético. Para ele, as mesmas potencialidades analiticas
podem ser oferecidas pelo indice composto, uma vez que ele pode ser desmembrado
em um perfil de pobreza. Além disso, Ravallion (1994, p. 60) aponta outro aspecto
que indica a proximidade entre as duas abordagens. Para o autor, os objetivos
almejados por elas sdo similares: a construgdo de perfis de populacOes pobres
constitui-se em um caso especial de comparacdo de pobreza, ja que mostra como o
fenbmeno varia entre subgrupos da sociedade, entre regides de residéncia e setores de
emprego. Segundo essas consideracdes, pode-se dizer que ambas as abordagens sdo
essencialmente semelhantes, diferindo na forma como a informagdo é apresentada.
Tal parecer se coaduna com a natureza eminentemente descritiva notada nesses dois
procedimentos, que priorizam a anélise das médias de determinadas variaveis.

Da mesma forma como foi observado no caso dos indicadores sintéticos, ha
diversos estudos que se baseiam na elaboracdo de sistemas de indicadores sociais para
a andlise da pobreza. Entre os trabalhos mais recentes, pode-se mencionar o projeto
“Mapa do Fim da Fome”, realizado pelo Centro de Pesquisas Sociais da Fundagdo
Getulio Vargas (CPS/FGV, 2001, 2004). Este trabalho caracteriza-se por ser uma
iniciativa de grande porte que, baseando-se em microdados do IBGE, apresenta perfis
de pobreza de diversos estados e cidades do Brasil, chegando mesmo a exibir
resultados em niveis intramunicipais, como distritos e subdistritos. Diversos tipos de
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quadros com informagcdes variadas sdo providos por esse estudo. As informacdes sdo
exibidas sob a forma de tabelas que apresentam, em cada linha, a area estudada e, em
cada coluna, os indicadores sociais de interesse.

As cidades do Estado do Rio de Janeiro, por exemplo, sdo descritas em termos
do tamanho de suas populacdes totais, da porcentagem de homens e mulheres, do
nivel educacional das pessoas (medido pelos anos médios de estudo), da média de
idade da populagdo, da PIA (pessoas entre 15 e 65 anos de idade), da renda média
mensal auferida através do trabalho principal e da jornada média de trabalho (medida
pelo valor médio das horas semanais trabalhadas). Ha também tabelas em que
constam informagdes sobre como se distribuem as condi¢des de moradia, 0 acesso a
servicos publicos e a bens duraveis entre as populagdes das areas estudadas. Além
disso, h& quadros que indicam a evolugdo temporal dos indicadores sociais analisados,
sempre em termos de valores agregados que designam a média da populagéo (CPS/FGV,
2004). Com relagdo ao Mapa do Fim da Fome que foi desenvolvido para o Estado da
Bahia (CPS/FGV, 2001), ha resultados de diversos indicadores sociais que representam a
média do estado, assim como de suas regides econdmicas e de seus municipios. Sdo
mostradas informacdes sobre os tamanhos das populacdes e as porcentagens de pessoas
que vivem em situacdo de indigéncia.

Outro estudo relevante desenvolvido no ambito nacional foi realizado por Rocha
(2003), que veio a compor o livro Pobreza no Brasil, afinal, de que se trata? Nesse
trabalho, a autora baseia-se também em microdados do IBGE para tracar uma série
de perfis de pobreza. Séo consideradas distintas situagdes tais como a totalidade da
populacdo brasileira, a metropole de Sdo Paulo e a zona rural nordestina. Sempre
expostos sob os referidos formatos de tabelas, os resultados indicam a porcentagem de
pobres e ndo-pobres em cada contexto, desagregados segundo os critérios de sexo,
grupos etarios, cor ou raga, propor¢ao de analfabetismo entre jovens e adultos, taxas de
freqUiéncia escolar e anos de escolaridade da populagdo. Ha também perfis dos grupos
pobres e ndo-pobres, em termos de suas condicOes de insercdo no mercado de trabalho.
Outros perfis de pobreza sdo delineados, a exemplo daquele que tem em vista a
composicdo familiar; nesse caso, sdo levados em conta aspectos como a presenca de
criancas e a taxa de dependéncia no domicilio.

Ainda tomando exemplos de trabalhos voltados para a realidade brasileira, o
proprio IBGE oferece publicacdes em que seus dados sdo organizados sob a forma de
sistemas de indicadores sociais. Nessa linha, oferecem-se estudos como a “Sintese de
Indicadores Sociais 2000” (IBGE, 2001), que expde, de modo comparado,
indicadores sociais construidos com dados dos anos de 1992 a 1999, numa tentativa
de se delinear a evolucéo das condigdes sociais do pais ao longo da década. Em tal
trabalho, as informagdes sdo agregadas por estado e regido do pais. S&0 mostradas
taxas e médias de variaveis relativas aos temas dos aspectos demogréficos, saude,
educacdo, trabalho e rendimento, domicilio, familia, criancas, adolescentes e jovens,
idosos e desigualdades raciais.

Internacionalmente, a Comissdo Econémica para a America Latina e o Caribe
(Cepal) desenvolve o trabalho intitulado Anuario Estadistico de América Latina y el
Caribe. Em sua edicdo relativa ao ano de 2003, a publicacdo contém uma selecéo de
indicadores sobre aspectos econdmicos e sociais dos paises da regido, que se dispdem a
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realizacdo de comparagdes entre as distintas situagdes. Da mesma forma como
aconteceu nos exemplos ja mencionados, sdo exibidos diversos quadros estatisticos,
compostos por taxas e valores médios de variaveis relativas a um mesmo tema. Assim,
ha tabelas voltadas para o delineamento do perfil das populaces daqueles paises em
termos demograficos, de condicbes de insercdo laboral, saude, educacdo, protecdo
social, entre outros aspectos. Todas essas informagdes sdo apresentadas de forma
desagregada segundo diversos critérios, tais como setor de atividade econémica, idade,
sexo e nivel de rendimento (CEPAL, 2004).

Existem estudos de natureza similar que incluem dados de paises de todas as regides
do globo. O Banco Mundial, por exemplo, langou sua primeira compilacdo anual de
dados sobre desenvolvimento. A publicacdo chama-se The World Development Indicators
(WDI)* e inclui cerca de 800 indicadores em 87 tabelas, construidas com informagdes de
152 paises. Da mesma forma, sdo tracados perfis de populacdes pobres e ndo-pobres, em
que se levam em conta aspectos como sexo, rendimento, idade, educacdo e salde
(WORLD BANK, 2004).

Seja com a intencdo de quantificar os pobres ou de lhes tragar o perfil, ainda que
sob o prisma da multidimensionalidade, pode-se notar que abordagens calcadas na
exposicdo de indicadores sociais sdéo eminentemente descritivas, harmonizando-se
com as formulagBes conceituais menos complexas. Tais procedimentos prestam-se
bem aos propositos de ordenar e comparar situacGes de pobreza. Esses propositos,
contudo, ndo se coadunam com o estado atual das discussdes sobre o tema. Mais
especificamente, pode-se dizer que a questdo metodoldgica ndo consiste mais em se
dispor de um modo de indicar “quem sdo 0s pobres” ou de contabiliza-los. O ponto
principal diz respeito a como se deve proceder, de modo a expressar a
multidimensionalidade e a forma de articulacdo dos fatores envolvidos na questdo,
evidenciando quais deles s&o mais relevantes.

Nesse sentido, o procedimento de criagdo de sistemas de indicadores sociais recebe
algumas criticas. Em principio, podem-se mencionar aquelas que se dirigem a baixa
capacidade de articulagéo das informagdes por parte de tais sistemas. Por fornecerem uma
multiplicidade de indicadores sociais separados, sdo geradas tabelas — muitas vezes
extensas — que produzem uma viséo desarticulada dos fatores envolvidos no fendmeno
(HAQ, 2003, p. 104). Sliwiany (1997, p. 39) endossa esse ponto de vista, afirmando que
uma lista composta por varios indicadores fornecidos de modo disperso dificulta uma
analise articulada do problema. Haq (2003, p. 104) acrescenta ainda que o fornecimento
de medidas separadas faz com que se perca a sinergia existente entre as diversas facetas
gue compdem uma questéo complexa.

Por esses motivos, autores como Haq e Sen ndo se mostram afeitos a utilizagdo
de sistemas de indicadores sociais para a analise da pobreza (PNUD, 1999). Eles
entendem que um conjunto de tabelas compostas por varios indicadores
desconectados tem baixo poder de comunicacdo da informagdo. Ainda que tal
metodologia apresente a vantagem de néo levantar maiores questionamentos sobre
ponderacdo das escolhas feitas ou dos métodos usados para compilar um indice
sintético, os autores argumentam que consideracOes de carater pratico tornam os

10. Os Indicadores de Desenvolvimento Mundial (IDM).
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sistemas de indicadores sociais pouco atraentes para a analise do fenémeno: na hora
de utilizarem uma informacéo acerca de uma realidade social sob analise, as pessoas
preferem medidas sucintas, que sejam de facil interpretacdo. A esse respeito, Haq
(2003, p. 112) menciona o caso especifico dos formuladores de politicas publicas, que
podem encontrar dificuldades em absorver uma lista de indicadores sociais separados,
que apontem em diversas direcOes.

Essa situagdo € ilustrada por Sliwiany (1997, p. 15), a partir da consideragdo de um
episodio ocorrido no Brasil. A autora menciona que, por ocasidao da elaboracdo do 1l
Plano Nacional de Desenvolvimento (PND), em 1975, os principais 0rgaos responsaveis
pela formulacdo de politicas sociais propuseram a constituicdo de um sistema de
indicadores sociais, 0 que envolveria as etapas de identificacdo, construcdo e produgéo de
indicadores referentes a certos campos integrantes da area social. No decorrer do
processo, foram apresentados nove grandes temas,” que se desdobraram em 31
indicadores gerais, 0s quais se multiplicaram ainda em varios outros; sO na éarea da
educacéo, por exemplo, foi proposto um sistema composto por 53 indicadores. Segundo
a opinido da autora, “essas reproducdes se tornaram rotina, retalhando o social de tal
forma que, ao se conhecer ‘os milhares’ de indicadores existentes, percebe-se que ndo ha
individuo que neles n&o se perca” (SLIWIANY, 1997, p. 16).

A partir da observagdo dessa e de outras situages ocorridas no ambito brasileiro,
a autora fornece uma sintese da questéo ora discutida no seguinte parecer:

Historicamente [no Brasil], a predominancia da dispersdo na analise quantitativa da realidade social
em milhares de calculos especificos, isto &, a desenfreada busca de indicadores sociais (...), que podem
até ser traduzidos como a grande moda do conhecimento social, resultou no retalhamento integral da
realidade social, e, 0 que é pior, numa pobreza generalizada de métodos quantitativos eficazes quanto
a consisténcia tedrico-técnica, que venham a realizar tantas agregac@es quanto necessarias para
representar o social na sua infinidade de variaveis relacionadas (SLIWIANY, 1997, p. 15-16).

Sobre a referida necessidade de se representar o social com base em diversas
variaveis que se inter-relacionam, a metodologia dos sistemas de indicadores sociais
oferece a possibilidade de que se realizem cruzamentos entres algumas das distintas
dimensbes de um fendmeno. Como essa metodologia exprime seus achados sob a
forma de tabelas, 0 nimero de variaveis que podem ser cruzadas simultaneamente é
limitado. Para que se produza um resultado inteligivel, so é possivel articular, no maximo,
indicadores relativos a trés dimensdes do problema — ja que esse tipo de cruzamento so se
faz compreensivel até os limites da exposicdo dos resultados numa tabela de trés
“entradas”. Como diversos fenémenos sociais envolvem mais do que trés dimensdes, essa
caracteristica é ainda insuficiente para que a complexidade do problema seja representada
de modo adequado.

Além da limitacgdo do numero de dimensdes que podem ser cruzadas, a
realizagio dos cruzamentos ndo permite afirmar as significAncias estatisticas™ das

11. A saber: populacdo, emprego e remuneracdo do trabalho; prote¢do ao trabalhador; orcamentos familiares; educagéo
e preparagdo da mao-de-obra; salide; nutricdo; saneamento basico; habitacao.

12. Relagdo é confiavel ou “verdadeira”. Como muitos estudos séo feitos com dados amostrais, a significancia permite
inferir se a relagdo observada na amostra deve-se ao acaso ou se tal resultado representa o que acontece na populagao
estudada.
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relacbes apresentadas. Em outras palavras, ainda que exista a tentativa de estabelecer
relagbes entre os indicadores das distintas facetas que compdem o fendmeno
estudado, os sistemas de indicadores sociais ndo dispdem de procedimentos técnicos
que permitam afirmar, de modo confiavel, que aquelas ligacdes existem (CONDE,
1999, p. 146). Isso tem a ver com o fato de que tais sistemas caracterizam-se por
priorizarem analises de outra natureza, que ndo focalizam a investigacdo da
articulacéo entre os fatores: eles se voltam para o tratamento da informagéo agregada,
tal como acontece com os indicadores sintéticos (MEJIA; VOS, 1999, p. 176).

Nos sistemas de indicadores sociais, dados referentes a realidades extensas costumam
ser agregados sob a forma de valores médios, taxas, contagens ou porcentagens das
variaveis que estdo sendo investigadas. Como discutido anteriormente, o procedimento
da agregacdo envolve alguns inconvenientes para a analise de situacdes sociais. As criticas
derivadas do procedimento da agregagdo, que foram abordadas na secdo dedicada aos
indicadores sintéticos, podem ser aplicadas aos resultados que se apresentam em sistemas
de indicadores sociais.

Ha que se mencionar ainda uma critica dirigida aos sistemas de indicadores
sociais, relativa a aspectos conceituais. Tendo em vista o fato de que tais sistemas sdo
criados com o principal objetivo de se tracar o perfil da populacdo pobre, Blum e
Rossi (1969, p. 353) questionam quais dimensdes devem ser consideradas relevantes
para que se possa fornecer esse retrato da pobreza. Os autores entendem que, mesmo
que a discussdo se limite aos conjuntos de caracteristicas em torno das quais existe um
consenso minimo, ha dificuldades para que se atinja o objetivo de modo satisfatério.
Essas dificuldades ligam-se a questdo da ponderacdo dos fatores envolvidos no
fendmeno. Ainda que esse ndo seja um topico crucial para a metodologia da criaco
de sistemas de indicadores sociais, existem debates em torno de quais pesos relativos
devem ser atribuidos a cada uma das caracteristicas que virdo a compor o almejado
perfil dos pobres.

Como se vé, os métodos que tracam um perfil da populagdo pobre também
apresentam limitagGes para retratar, no &ambito empirico, a visdo complexa que se tem
sobre o fendmeno atualmente.

3.3 ANALISES DE REGRESSAO

Sendo a técnica de regressdo mais elaborada do que as duas anteriores, esta subse¢ao
disserta com maior profundidade sobre detalhes dessa forma de analise, a fim de
fornecer elementos bésicos para a compreensio das suas potencialidades e limitagdes.”
Tal detalhamento € considerado relevante para a argumentacdo desenvolvida neste
trabalho, por também subsidiar o entendimento da metodologia que sera abordada a
seguir, a MEE. Como se pode ver adiante, a MEE deriva da analise de regresséo,
acrescentando-lhe feigGes que a aproximam da anélise relacional da pobreza.

Nas ciéncias sociais, procedimentos de regressdo sdo largamente usados como
ferramenta de pesquisa. Em geral, pesquisadores utilizam esse método com a intencédo

13. Certos trechos desta subsecdo assumem mesmo um carater didatico. A intencdo é instrumentalizar o leitor menos
familiarizado com os conceitos da area de métodos quantitativos que sdo necessarios para acompanhar a discussao
desenvolvida neste trabalho.
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de que se possa responder a perguntas do tipo: “tal aspecto associa-se (ou ajuda a
explicar) a variabilidade de tal fenémeno?” Pesquisas educacionais, por exemplo, se
interessam em saber quais os fatores que ajudam a melhorar o sucesso escolar dos
estudantes. Da mesma maneira, diversos estudos sobre o tema da pobreza também
podem se basear na técnica de anlise de regressdo, no intuito de que se conhecam
quais os fatores que exercem impacto sobre as condi¢des de vida dos individuos.

A utilizacdo desse procedimento estatistico visa a verificar, com base na
manipulacdo de dados empiricos, se ha alguma relacdo entre duas variaveis. Em caso
positivo, estima-se o0 grau de intensidade da associacdo entre variaveis, ou seja, 0
método permite que se avalie se hd uma associacdo fraca ou forte entre elas. A
mensuracdo do grau de ligacdo entre variaveis indica o efeito que é produzido na
variavel-resposta, a partir de mudancas ocorridas nos valores das co-variveis.”* Assim,
0 modelo estatistico calcula o valor médio de mudanca na variavel dependente
acarretado pelo acréscimo de uma unidade no valor da variavel independente.

Graficamente, a relacdo entre duas variaveis é representada por uma reta, cuja
inclinacdo expressa 0 grau de associacdo entre elas (ver grafico 1). Sob tal perspectiva, a
técnica da regressio prima por ajustar a melhor reta a distribuicio dos dados empiricos,”
fornecendo os dois parametros da linha ajustada: intercepto, que designa o valor médio
da varidvel dependente ou, 0 que é sinbnimo, o seu valor quando a covaridvel assume o
valor zero; e o coeficiente de regressdo, que denota a inclinagdo da reta e informa,
portanto, o grau de associacdo entre a variavel independente e a variavel-resposta; tal
parametro pode ainda ser interpretado como a magnitude da mudanca que ocorre na
variavel-resposta, quando ha o acréscimo de uma unidade na covariavel.

GRAFICO 1
Exemplo de regresséo linear simples

02 = |=

L i T T 13 L] T T T T E] T
180 200 220 244 ZEQ 2840

14. A variavel dependente pode ser também chamada de “variavel-resposta”. Da mesma forma, a variavel independente
pode ser designada pelos termos “co-variavel”, “variavel explicativa” ou “variavel preditiva”.

15. No caso da regressdo linear, esse ajuste se da através do método de estimagdo dos Minimos Quadrados. Ha,
contudo, modelos que requerem que 0 ajuste acontega por meio de um outro método de estimacgdo, a dizer, 0 da
Maxima Verossimilhanga (como por exemplo, aqueles cuja varidvel dependente é dicotdmica). Para uma abordagem
mais aprofundada desse tema, ver Draper e Smith (1998) e Paula (2004).

ipea texto para discussao | 1345 | jul. 2008 31



De uma forma geral, os estudos sobre pobreza utilizam a técnica da “regressao
maltipla”, que se caracteriza por estimar relacbes existentes entre a variavel
dependente e um conjunto de variaveis independentes. Nesses casos, a intensidade da
associacdo entre a varidvel-resposta e cada uma das varidveis independentes é
calculada, sendo que a idéia central do procedimento é poder medir a capacidade do
conjunto de variaveis independentes de explicar a variabilidade da variavel-resposta.®
Para tanto, a regressdo multipla determina uma expressdo matematica que descreve a
relacdo funcional entre a variavel-resposta e as independentes. Esse procedimento busca
definir uma equagdo que denote a combinacdo linear entre diversas co-variaveis que
melhor possa predizer o valor da variavel dependente.” Em termos genéricos, tal equagio
pode ser expressa da seguinte forma:

Y=a+h X, +b*X, +..+h*X +¢€

onde:
Y = variavel dependente;
Xy, X, ..y X, = varidveis independentes;
a = intercepto;
b,, b,,..., b, = coeficientes de regressao; e

€ = erro aleatdrio ou residuo, que designa a distancia entre um ponto observado
(pertencente aos dados empiricos) e o valor predito pela linha de regressao.

Alguns esclarecimentos devem ser feitos sobre o elemento “residuo”, apresentado na
equacdo acima. Para isso, ha que se retomar a no¢do de que a técnica da regressao consiste
na tentativa de ajustar a melhor reta a distribui¢cdo dos dados empiricos. Como se disse, a
intencdo é que se obtenham as melhores estimativas possiveis. Entretanto, € improvavel
que tais estimativas sejam exatamente “corretas”, ja que existem trés fontes de erros
inerentes a maioria das aplicacOes de analises de regressao. Inicialmente, pode-se falar nos
erros de mensuracdo. Conforme j& mencionado, muito poucas varidveis podem ser
medidas com precisdo absoluta, especialmente nas ciéncias sociais. Segundo, hé os erros
de amostragem. Em muitos casos, trabalha-se com dados que sdo apenas uma amostra da
populacdo geral e, como se sabe, ela jamais serd exatamente igual a populagéo-alvo do
estudo. Por fim, modelos de regresséo sdo imbuidos de uma “variacdo nao-controlada”.
Esse aspecto advém do fato de que um modelo inclui apenas algumas varidveis
independentes, que sdo consideradas relevantes para explicacdo da variabilidade do
fendmeno estudado; contudo, sempre existem outras variaveis que influenciam a variavel-
resposta e que ndo fazem parte do modelo. Por isso, existe uma variabilidade n&o-

16. A estatistica mais utilizada para aferir a capacidade de um conjunto de co-variveis elucidarem a variabilidade da
variavel-resposta é chamada de “Coeficiente de Determinagdo”, mais conhecida por seu simbolo, #2°. O valor de tal
coeficiente indica a porcentagem da variabilidade do fendmeno estudado (representado, dentro do modelo, pela
varidvel-resposta), que é explicada pelo conjunto das co-variaveis inseridas na analise de regressao.

17. Como se trata de uma regressdo linear mltipla, a visualizagdo gréfica dessa equagdo torna-se complicada. Um
modelo que inclua p co-varidveis seria representado graficamente em p+ 1 dimensfes. Nessas circunstancias, o
raciocinio requer um alto grau de abstracdo: seria necessario pensar em termos de hiperespaco (um espacgo
multidimensional), com a superficie de regressao ajustada através dos pontos (HOWELL, 2002, p. 548).
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explicada pelo modelo — ligada as variaveis que Ihe sdo externas — que pode “perturbar” a
relagdo entre a variavel dependente e as independentes. Essa variacdo ndo-controlada
afeta, consequentemente, as estimativas dos coeficientes de regressdao. Devido a tais
motivos, existe uma discrepancia entre os dados observados e os valores preditos a partir
da equacdo da regressdo — os quais, se representados graficamente, conformam a referida

3 18

reta. As discrepancias sao os “residuos” ou “erros aleatorios”.

Como se disse, a presenca de tais imprecisdes em um modelo de regresséo gera uma
variacdo aleatoria das estimativas dos coeficientes. Em qualquer analise desse tipo, €
desejavel que se tenha uma estimativa da fidedignidade dos valores calculados dos
coeficientes. Portanto, a dimensdo e a importancia daquela variagdo devem ser avaliadas.
Essa avaliacdo pode ocorrer através do calculo de intervalos de confianca ou de testes de
hipdteses.

Eifrlri%lzo de representacgdo gréfica dos residuos em uma reta de regressao
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Intervalos de confianga consistem na apresentacdo de uma faixa de valores possiveis
para os coeficientes de regressaio. Embora ndo se possa assegurar que seus valores
“verdadeiros” cairdo na faixa calculada, pode-se estar razoavelmente confiante disso.” O
célculo do intervalo de confianca para um coeficiente pressupde que se estime 0 seu erro-
padrio.” Assim, no caso do calculo de um intervalo de 95% de confianca, seu limite
superior é determinado a partir da adicdo do valor de dois erros-padrdo & média estimada
para o coeficiente de regresséo; de modo analogo, seu limite inferior é calculado quando
se subtrai 0 mesmo montante da média do coeficiente (MORETTIN, 2000, p. 49;
HOWELL, 2002, p. 206).

18. Vale esclarecer que existe um arsenal de técnicas proprias para a realizagdo da andlise dos residuos. Tal analise é
importante dentro do processo de verificacdo do ajuste do modelo de regressdo aos dados empiricos.

19. Nos estudos sociais, € aceito como razoavel o intervalo de 95% de confianca. Isso quer dizer que a probabilidade de
que o coeficiente “verdadeiro” situe-se nesse intervalo é de 95%.

20. O erro-padrdo mede a precisdo de uma estimativa. No contexto em questdo, esta se estimando o coeficiente de regressao;
assim, 0 seu erro-padréo indica a precisdo que pode ser atribuida ao valor que for calculado. Em termos técnicos, o erro-padrao
é definido como o desvio-padréo da distribuicdo amostral de uma “estatistica”, ou seja, da estimativa de um parametro de um
modelo ou de uma populagéo.
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Outra forma de avaliar a importancia da variacdo randémica das estimativas dos
coeficientes é por meio dos testes de hipdteses. Em uma analise de regressdo, parte-se
da assuncdo de que a inexisténcia de relagdo entre duas variaveis se expressa através de
um coeficiente igual a zero. Entretanto, ao se calcular um modelo dessa natureza, é
comum que ndo se obtenha um coeficiente de valor zero, mas que se encontrem
valores muito pequenos. A questdo que se coloca, entdo, € determinar se tais
coeficientes designam a inexisténcia de relacdo entre as duas variaveis consideradas ou
se eles se devem as recém-mencionadas fontes de erros aleatorios.

Nesse contexto, testes de hipdteses sdo usados para responder a seguinte
questdo: “essa variavel independente realmente afeta a variavel-resposta?” Assim, a
realizacdo de um teste consiste em negar a hipdtese de que o coeficiente de regressdo
é zero. Novamente, ndo se pode ter uma resposta definitiva sobre isso, mas é
possivel calcular a probabilidade de se estar errado. Dito de outro modo, o teste ndo
fornece uma resposta do tipo “sim” ou “ndo”, mas indica a probabilidade,
usualmente denominada “valor-p”, de que aquele coeficiente seja diferente de zero
em decorréncia de erros aleatdrios.” Se o valor-p é pequeno, nega-se a hipotese de
que o coeficiente € zero.

Ainda com relagdo a obtencdo dos coeficientes de regressdo, que indicam a
intensidade das relagBes entre variaveis, deve-se comentar que no caso da regressao
multipla, os coeficientes sdo calculados de maneira “controlada” estatisticamente ou, dito
de outra maneira, ao calcular a intensidade de associacdo entre duas varidveis, a regressao
maltipla “controla” as demais variaveis simultaneamente. Isso significa que o efeito
produzido por uma determinada co-variavel sobre a variavel dependente € examinado
isoladamente das demais co-variaveis, como se elas fossem mantidas constantes. Assim,
produz-se apenas uma Unica estimativa para o efeito de cada co-variavel,
independentemente do comportamento das demais.”

Essa propriedade do método da regressio evoca um comentéario comparativo
com a metodologia dos sistemas de indicadores sociais. E possivel que dados sobre
uma mesma realidade social, analisados por ambos os métodos, produzam efeitos
aparentemente inconsistentes. A razdo para isso reside no fato de que a regressao
controla os niveis das outras varidveis, 0 que ndo acontece com 0s sistemas de
indicadores sociais.

Um exemplo dessa situacdo é encontrado no estudo realizado por Datt et al.
(1998), que analisa dados sobre a populagdo pobre de Mocambique a partir da

21. Néo se tem a inten¢do de entrar aqui nos detalhes técnicos para o calculo do valor-p, mas importa mencionar que ele é
obtido a partir da divisdo do coeficiente de regressdo pelo seu erro-padrdo. Gera-se assim um valor denominado
“estatistica-t”, o qual possui um valor-p associado. Se o erro-padréo for alto, acontece uma diminuicdo do valor da
estatistica-t e um conseqiiente aumento do valor-p ou da probabilidade de que a relagdo entre as variaveis seja devida ao
acaso. Note-se a relevancia do erro-padrao tanto para o teste de hipdteses como para a determinagéo de intervalos de
confianga. Em ambos os casos, a diminuicdo da sua magnitude contribui para aumentar a precisdo das estimativas da
andlise de regressdo. Para mais detalhes, ver Morettin (2000) e Moore (2004).

22. A titulo de esclarecimento, vale mencionar que o coeficiente produzido para cada co-variavel € analogo & média ponderada
dos seus efeitos calculados em diferentes subgrupos da amostra. Esses subgrupos sao definidos em fungdo das demais co-
varidveis que lhe comp@em.
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construcio de sistemas de indicadores sociais e de analises de regressdo.” Esse estudo
aponta que, com base na construcdo de um perfil de pobreza, as familias chefiadas
por mulheres tendem a ser menos pobres do que as chefiadas por homens, de acordo
com certos parametros escolhidos pelos autores para medir a pobreza. O resultado da
analise de regressao, por sua vez, sugere a situagdo contraria. Como argumentam 0s
autores, essa contradicdo deve-se ao fato de que os coeficientes de regressdo, que
estimam a associacdo entre sexo do chefe de familia e pobreza, sdo calculados em
circunstancias em que as demais co-variaveis inseridas no modelo sdo mantidas
constantes. Em outras palavras, o efeito calculado do fator sexo sobre a pobreza é
“liquido”, por ser estimado independentemente das demais variaveis explicativas do
modelo (o numero de membros da familia, a quantia de terra cultivavel, niveis de
educacéo, entre outras).

Ao investigar a relacdo entre sexo do chefe de familia e condicfes de pobreza, o
método do sistema de indicadores sociais, por sua vez, ndo expurga as influéncias
exercidas pelas demais covaridveis. Como as familias chefiadas por homens e
mulheres apresentam caracteristicas distintas quanto as demais variaveis explicativas
consideradas no estudo, os resultados relativos ao fator sexo, fornecidos por tais
sistemas, estdo imbuidos daquelas outras influéncias. Dessa forma, tais co-variaveis
podem vir a confundir o efeito do sexo do chefe de familia, quando se tem em vista a
realizacdo de uma analise bivariada da pobreza.

Os autores, entretanto, ndo descartam a utilidade dos sistemas de indicadores
sociais para o proposito do desenvolvimento de politicas publicas. Segundo eles,
politicas mais gerais, que visem a assistir familias pobres independentemente de suas
caracteristicas especificas, podem se pautar nos resultados fornecidos pelo perfil de
pobreza, ja que os achados dessa metodologia tragam uma visdo mais genérica do
problema, por ndo estarem condicionados a aspectos especificos do objeto estudado.
Entretanto, se o proposito da intervencdo for o de atuar sobre um fator associado a
padrdes de vida mais baixos, aqueles identificados em uma analise de regressdo servem
como indicacOes mais claras e confiaveis para a formulacdo dessas acdes.

Ha diversos outros estudos sobre pobreza que utilizam a técnica da analise de
regressao, tanto no dmbito internacional como no nacional. Dentre os trabalhos
realizados mais recentemente, pode-se citar aquele que foi desenvolvido por Menezes-
Filho e Vasconcellos (2004) acerca da realidade brasileira. Esse trabalho faz parte de
uma série de investigacOes sobre pobreza em diversos paises do mundo, intitulada
Operationalising Pro-Poor Growth (OPPG).”

23. Esse estudo faz parte de uma série de trabalhos sobre condi¢bes de pobreza e bem-estar em diversos paises do
mundo, promovida pelo Instituto Internacional de Pesquisa em Politicas Alimentares (IFPRI) — International Food Policy
Research Institute —, 6rgéo sediado em Washington D. C.

24. Devido a auséncia desse tipo de controle, a natureza de tal procedimento analitico é conhecida como
“incondicional” dentro do jargdo metodoldgico.

25. Operacionalizando o Crescimento a Favor dos Pobres é uma iniciativa conjunta, patrocinada pelos seguintes
organismos internacionais: AFD, BMZ (GTZ, KfW Development Bank), DFID, e o World Bank. O programa de trabalho da
OPPG declara o objetivo de prover subsidios ao desenvolvimento de politicas piblicas que facilitem a participagdo das
pessoas pobres no processo de crescimento. Dentro dessa série de 14 estudos de casos sobre paises, que compreende
regides da Africa, Asia, América Latina e Europa Oriental, a investigagdo realizada por Menezes-Filho e Vasconcellos
(2004) encontra-se sob o titulo de A country case study on Brazil (Um estudo de caso nacional sobre o Brasil). O
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Tal estudo sobre o Brasil sustenta-se na elaboracdo de varios modelos de
regressdo. Em geral, considera-se como variavel dependente o fato de a familia ser
pobre ou nado-pobre. O objetivo é que se detectem fatores que aumentem ou
diminuam a probabilidade de uma familia encontrar-se em situacdo de pobreza,
estimando-se a magnitude de cada associagdo. As analises revelam que a pobreza no
Brasil se mostra associada, entre outros aspectos: a presenca de criancas no lar, aos
ndo-brancos, aos niveis mais baixos de educagdo, a falta de acesso a infra-estrutura, ao
desemprego ou ao trabalho informal.

No decorrer do estudo, os pesquisadores consideram que as diversidades
existentes entre os contextos rural e urbano justificam a realizacdo de analises
separadas para cada uma dessas situacOes. Sdo entdo rodadas duas regressdes distintas,
uma voltada a anélise dos dados das zonas rurais e outra baseada em dados de zonas
urbanas. Nessa investigacdo, os fatores educacéo, acesso a infra-estrutura e setor de
atividade destacam-se sobremaneira nas regressdes que focalizam as areas rurais
(MENEZES-FILHO; VASCONCELLOS, 2004).

Também utilizando a técnica da regressdo para analisar realidades de pobreza,
coloca-se a iniciativa do Mapa do Fim da Fome I1. A partir de dados sobre o Estado do
Rio de Janeiro, o referido trabalho efetua analises de regressdo com dados de 91
municipios. Para compor os modelos, considera-se como variavel dependente renda
familiar per capita.” Em principio, esse trabalho tenta explicar a variabilidade da renda
familiar per capita a partir da inclusio de apenas uma varidvel independente, o
municipio. Com isso, consegue-se explicar 10,61% da variabilidade da renda da
populacio (R*= 0,1061), ou seja, ha a indicacdo de que 10,61% da variabilidade da
renda associam-se a diversidade de contextos municipais. Em seguida, sdo adicionadas
outras variaveis explicativas: tamanho da cidade, nivel educacional, idade, sexo e raca
do chefe do domicilio. E entdo construido um novo modelo, que demonstra maior
potencial de elucidacdo do fendmeno, explicando 37,80% da variabilidade da renda
familiar per capita dos cariocas (R*= 0,3780). Em tal anélise, as variaveis raca, cidades e
tamanho das cidades sdo as que se mostram mais fortemente associadas a variavel
dependente (CPS/FGV, 2004).

No &mbito desse mesmo estudo, é desenvolvida uma analise semelhante para a
cidade do Rio de Janeiro. De modo analogo ao que acontece para o nivel estadual, busca-
se inicialmente explicar a variabilidade da renda familiar per capita em funcgéo apenas das

conjunto completo de estudos de casos dos paises pode ser encontrado nos websites das organizagdes participantes:
BMZ (www.bmz.de), DFID (www.dfid.gov.uk), GTZ (www.gtz.de), KfW Development Bank (www.kfw-
entwicklungsbank.de/EN/Fachinformationen) e o Banco Mundial (www.worldbank.org).

26. Note-se que, nessa iniciativa, os pesquisadores buscaram captar os fatores que influenciam a variagdo da renda de
toda a populacdo, e ndo apenas a distribuicdo da renda no universo das camadas pobres. Assim, pode-se dizer que o
objetivo de estudar os pobres encontra-se diluido, uma vez que os resultados fornecidos ndo se concentram nos fatores
associados a pobreza propriamente, mas se referem as caracteristicas ligadas a renda da populagdo como um todo.
Some-se a isso o fato de que, como se sabe, as camadas mais abastadas da populagdo obtém parte significativa de suas
rendas por meio de outros fatores que ndo se mostram relevantes em contextos de pobreza, tais como proventos de
aluguéis, investimentos financeiros, herancas, entre outros. A esse respeito, Medeiros (2003) analisa a realidade
brasileira e encontra indicagBes de que a riqueza se origina, ou ao menos é perpetuada, por politicas de infra-estrutura,
de investimento e politicas sociais que ndo possuem carater redistributivo. Assim, como 0s modelos ndo contemplam tais
fatores, é possivel que haja uma redugdo do potencial explicativo da renda per capita da populagdo, uma vez que a
analise considera pessoas de todos 0s hiveis socioecondmicos.
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32 regies administrativas da cidade. Nesse caso, é explicada uma proporc¢ao de 24,45%
da variabilidade do fendmeno (R’= 0,2445). Quando as caracteristicas sociais do chefe da
familia sdo adicionadas a0 modelo, o potencial de explicacgdo aumenta para 43,42%
(R?=0,4342), sendo que a raca é a variavel que se mostra mais relevante,
desfavoravelmente aos negros.

Entre os esfor¢os investigativos empreendidos no Mapa do Fim da Fome II, os
mesmos calculos ora mencionados sdo repetidos, tomando-se como base apenas a
PIA, pessoas com idades situadas no intervalo de 15 a 65 anos. Os resultados obtidos
nessas novas andlises ndo diferem dos anteriores de maneira pronunciada, nem no
nivel do estado, nem no de sua capital. Para o Estado do Rio de Janeiro, as regressdes
rodadas com a PIA apresentam poder de explicacdo de 10,74% (modelo que
considera 0s municipios como Unica variavel independente) e de 40,72% (quando
sdo acrescentadas as demais varidveis explicativas). No caso da capital, essas novas
regressOes apresentam capacidade de explicacdo de 24,24% e de 45,98% para 0s
modelos com uma e com Vvarias co-varidveis, respectivamente, conforme ja
mencionado.”

A partir da observacdo dos estudos aqui mencionados, chama a atencdo a
flexibilidade das analises propiciadas pela técnica de regressdo. Isso pode ser
constatado na medida em que tal procedimento comporta diversas possibilidades de
contemplacdo de uma mesma realidade social. Em termos mais especificos, essa
flexibilidade advém do fato de que se podem construir diferentes modelos que tentem
explicar uma mesma variavel dependente. As distingbes entre eles residem na
possibilidade de se usarem diferentes quantidades e tipos de variaveis explicativas.
Essa diversidade pode ajudar a acrescentar novas nuances a compreensao do
fendbmeno estudado.

Pode acontecer ainda que modelos formalmente similares lancem luzes distintas
sobre uma mesma realidade sob anélise. Isso pode ser feito com base na utilizacdo de
dados referentes a subgrupos especificos da populacdo estudada, desde que se tomem 0s
devidos cuidados para que se tenha representatividade amostral.” Tal possibilidade pode
ser notada nos exemplos mencionados, em que foram construidas regressdes separadas
com dados urbanos e com dados rurais, ou ainda utilizando-se uma faixa etéria especifica
da populacéo estudada.

Apesar de todas as potencialidades oferecidas pelo método da regressdo para a
analise de fenbmenos sociais, ha que se ter cautela com algumas caracteristicas que Ihe
sdo inerentes. Em principio, pode-se comentar acerca da questdo do peso atribuido a
cada correlacdo. Segundo tal procedimento, os valores das relagfes entre variaveis

27. Deve-se esclarecer que os coeficientes de determinagio (A% ndo sdo comparéveis entre modelos formados por
diferentes variaveis explicativas. Entretanto, a comparagdo entre os coeficientes de determinacgdo € valida se estiver se
tratando de modelos “aninhados™ — diz-se que um modelo estd “aninhado” em outro quando ele é composto por um
subgrupo de co-variaveis presentes naquele outro modelo (DRAPER; SMITH, 1998, p. 246). Note-se que as comparagdes
entre os A”dos distintos modelos calculados pelo Mapa da Fome Il foram realizadas dentro dessas circunstancias.

28. Essa preocupacdo emerge do fato de que a constituicdo de uma amostra baliza-se em parametros relativos as
varidveis segundo as quais os resultados serdo reportados & populagdo que se quer representar. Por isso, tendo-se uma
amostra que foi selecionada de acordo com certos propdsitos, ndo é recomendavel retalhd-la sem que se considerem o0s
seus critérios de formacdo, sob pena de que os resultados obtidos a partir disso percam em validade e precisdo. Para
mais detalhamento sobre os principios basicos da amostragem, ver Kish (1995) e McClave, Benson e Sincich (2004).
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emergem a partir da analise dos dados, ou seja, ndo ha qualquer forma de atribuigdo
externa, por parte do pesquisador, de pesos as relacdes estabelecidas no modelo.
Assim, a forca de cada associacdo reflete aquilo que é constatado na realidade
empirica. Esse aspecto exime a técnica da regressado das discussoes sobre a imputagdo
arbitraria de ponderagdes, uma fragilidade apontada nos métodos anteriormente
abordados.

Entretanto, hd que se ter cuidado com relacdo ao viés que pode ser produzido
nas estimativas dos coeficientes de regressdo a partir da analise dos dados. Em
condicdes em que se produza um viés de grande magnitude, pode-se concluir
erroneamente que uma co-variavel exerce um efeito que, em realidade, ela ndo tem.
Na situacdo oposta, em que se tenha um viés para menos, esta-se sujeito a conclusdo
de que uma covaridvel ndo produz um efeito sobre a varidvel-resposta, quando ele
deveria estar sendo indicado. Na linguagem dos cientistas sociais, diz-se que tais
conclus@es sdo “espurias”.

Com isso, observa-se que, apesar de a técnica de regressdao eliminar a
preocupacdo sobre a arbitrariedade da atribuicdo de pesos, ela comporta a
possibilidade de produzir estimativas viesadas. Usualmente, esse problema é
contornado com base na selegéo criteriosa das variaveis que entrardo no modelo. Isso
se deve ao fato de que o viés® é gerado pela omissio das chamadas “variaveis-
controle”, aquelas que tém efeito sobre a variavel dependente e que, a0 mesmo
tempo, estdo correlacionadas com as demais co-variaveis. Por causa desses dois tipos
de associacdo, a auséncia das varidveis-controle pode induzir & producéo de vieses nas
estimativas da regressio.”

Como se Vvé, a elaboragdo de um modelo de regressdo depende da escolha
adequada das variaveis que o compordo. E importante que se incluam as variaveis-
controle e aquelas que, por indicagBes tedricas, tém efeito sobre a variavel
dependente. Essa questdo evoca a discussdo sobre os conceitos e dimensdes a serem
contemplados pelo modelo. Da mesma forma como se discutiu nos métodos
anteriormente abordados, € necessario que se considerem aspectos substantivamente
relevantes para a analise do fendmeno estudado. Para tanto, deve-se ter uma
compreensdo sobre as relagBes entre 0s conceitos que irdo participar da analise
(HOWELL, 2002, p. 563).

Contudo, no ambito da técnica da regressdo, esse procedimento pode ndo ser
suficiente para que se construa um modelo adequado. A complexidade dos fendmenos
estudados pode incluir situacBes em que existam variaveis que medeiem os efeitos de
outras. Esses casos referem-se a existéncia de variaveis que exercem seus impactos de
forma indireta, 0 que, muitas vezes, pode ser indicado pela teoria. Assim, se as

29. Diz-se que uma estimativa é “viesada” quando o seu valor se afasta sistematicamente da magnitude que, de fato,
deveria assumir. A presenca de um viés na estimagdo de um coeficiente faz com que o valor calculado seja maior ou
menor do que sua magnitude “real”, de forma que se pode estar superestimando ou subestimando uma caracteristica
do objeto estudado.

30. Uma breve explicagdo sobre o processo da produgdo de vieses por causa da excluséo de varidveis-controle pode ser dada da
seguinte forma: uma vez que a varidvel-controle associa-se simultaneamente a uma covaridvel e a variavel-resposta, a sua
auséncia no modelo pode fazer com que o seu efeito sobre a varidvel-resposta manifeste-se através da outra covariavel, a qual
passa a ter o coeficiente viesado.
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mediadoras forem incluidas em um modelo de regressdo, o efeito que deveria ser
atribuido aquela que é mediada pode desaparecer. Em outras palavras, os resultados do
modelo induziriam a concluséo de que uma determinada variavel ndo exerce efeito sobre
a dependente, quando, na verdade, o seu impacto de natureza indireta estaria sendo
manifestado pela varidvel mediadora ou interveniente. Esse problema decorre do fato de
que ambas sdo postas em condic¢des semelhantes no modelo de regresséo: as duas sdo
igualmente consideradas como variaveis independentes. Como se V&, tal método
apresenta limitaces para lidar com situagGes como essa.

Outra questdo inerente a regressdo multipla refere-se as relacdes existentes entre as
co-variaveis que compdem um modelo. Ao se inserirem diversas varidveis explicativas,
tem-se a intencdo de que cada uma delas traga alguma contribuicdo para a explicacdo do
fendmeno estudado. Isso significa que é desejavel que covaridveis sejam relativamente
independentes entre si. Caso contrario, se duas co-variaveis forem altamente
correlacionadas, ndo se estard acrescentando mais luzes a compreensdo da situacdo
estudada; sob tais circunstancias, bastaria incluir apenas uma delas (HOWELL, 2002, p.
563). O problema € que, quando ha muitas variaveis envolvidas no fenémeno, as altas
correlagBes podem ndo ser aparentes de forma imediata e acabam sendo incluidas no
modelo.

A questdo da alta correlacdo entre varidveis independentes € denominada
multicolinearidade. Além de trazer informaces redundantes a analise, multicolinearidade
cria complicagBes a estabilidade do modelo e a preciséo das estimativas dos coeficientes.
Isso decorre do fato de que altas correlagBes entre covariaveis aumentam o valor do erro-
padrio dos coeficientes.”

Conforme ja se colocou, quanto mais alto o erro-padrdo de um coeficiente,
maior serd a flutuacdo do seu valor estimado e, conseqiientemente, menos confianga
pode-se ter nessa estimativa. Por isso, é provavel que as estimativas dos coeficientes
ndo se mostrem significativas, 0 que pode conduzir a concluséo de que as co-variaveis
ndo possuem efeito sobre a varidvel-resposta, quando, em realidade, tal efeito pode
existir e ser relevante. Por todos esses motivos, é desejavel que se eliminem variaveis
do modelo que sejam altamente correlacionadas entre si (HOWELL, 2002, p. 564).

As questdes ora mencionadas — a dizer, a necessidade de inser¢do de variaveis-
controle, a existéncia de efeitos indiretos e a multicolinearidade — séo aspectos que se
ligam a estrutura das relaces existentes entre as variaveis inseridas em um modelo. Como
se pode notar a partir das consideracdes feitas até aqui, no &mbito da técnica da regressao,
tais questdes constituem-se em problemas a serem enfrentados no decorrer do processo de
construcéo dos modelos e podem comprometer os resultados produzidos. Por apresentar
essas dificuldades, pode-se dizer que 0 método da regressdo possui baixo potencial de lidar

31. Como j& se explicitou, para estimar a associagdo entre uma covaridvel e a varidvel dependente, a técnica da
regressdo assume que as demais covaridveis sdo mantidas constantes, controladas. Se ha alta correlagdo entre
covariaveis, ndo é isso 0 que acontece: em vez de permanecerem inalteradas, elas também variam. Assim, ha um
desencontro entre a assun¢do metodoldgica e 0 que, de fato, ocorre com os dados empiricos. Devido a essa falta de
correspondéncia entre os pressupostos do método e o comportamento dos dados, ndo sdo calculadas estimativas
precisas e estaveis do efeito exercido por cada covaridvel sobre a varidvel dependente. Essa falta de precisdo e
estabilidade reflete-se na elevagdo do valor do erro-padro.
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com a estrutura das inter-relacbes existentes entre as variaveis envolvidas em um
fendmeno.

Nesse sentido, as limitagdes sdo mais acentuadas quando se trata das associacoes
existentes entre as variaveis explicativas. Esse método examina as relacfes entre cada
uma das variaveis independentes e a dependente, mas ndo se debruga sobre a natureza
das associacOes que se estabelecem entre as co-varidveis. Sua proposta € isolar a
influéncia direta exercida por cada uma delas, controlando para as demais, mas néo se
intenta capturar a forma como elas se articulam. No esquema do grafico 3, encontra-
se uma ilustracdo da estrutura de relacdes entre as variaveis, assumida pela modelagem
da regresséo.

GRAFICO 3
Estrutura das relagdes entre varidveis, assumida pela analise de regressdo
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Conforme mencionado, o problema reside no fato de que o procedimento da
regressao consiste em incluir todos os aspectos na condicdo indistinta de co-variaveis,
a despeito da posigdo que eles ocupam na estrutura das relagdes que conformam um
fenbmeno social. Nota-se entdo que, por nao ter capacidade de refletir a articulacdo
dos fatores envolvidos em um fendmeno complexo, 0 método da regressdo possui
baixo potencial de analise relacional de uma situacéo social.

Ha que se comentar ainda sobre um aspecto relativo & questdo da agregacéo de
dados. Diferentemente das metodologias recém-abordadas, a analise de regressdo se
baseia na utilizacdo de microdados, aqueles que apresentam a informagao em seu mais
baixo nivel de desagregacdo. A vantagem dessa caracteristica é que ela faz da regresséo
um procedimento sensivel as distribuicbes dos dados. O comportamento de cada
varidvel é considerado na anélise, de forma que os ja referidos inconvenientes
advindos do procedimento de agregacdo nédo se apresentam nos resultados fornecidos
pela analise de regressao.

Embora ndo seja intrinseco a técnica da regressdo, o procedimento da agregacdo
pode ser encontrado em diversos modelos desse tipo. Alguns fatores confluem para
que isso aconteca. Primeiramente, sabe-se que 0s problemas sociais caracterizam-se
por serem complexos e multidimensionais; muitas vezes, ndo existe uma unica
variavel observavel que represente adequadamente um conceito social que se queira
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estudar. A metodologia da regressdo, por seu turno, admite que se inclua apenas uma
varidvel dependente na construcéo de cada modelo. Dessa forma, é usual a pratica de
se criarem “compdsitos”, que sdo medidas Unicas que representam um conceito
multidimensional. A idéia é que o compdsito agregue em si uma gama de variaveis
distintas, que se relacionam a um Unico conceito a ser incluido na analise. Assim, a
criagdo de um composito acontece por meio de procedimentos de calculo que aglutinam
as informac@es relativas a cada aspecto que compde aquele conceito, a semelhanca do que
ocorre com a elaboragéo dos indices sintéticos. Em geral, os compdsitos séo feitos com a
intencdo de serem incluidos nas modelagens estatisticas, recebendo o mesmo tipo de
tratamento dado &s variaveis observaveis.

Por ser de natureza semelhante a do indicador sintético, tal procedimento traz a
andlise 0os ja comentados problemas inerentes aqueles indices. Uma vez que um
composito tende a ser calculado como a média de diversas varidveis, pode-se falar em
problemas ligados a opacidade presente nessa medida, a falta de precisdo e mesmo a
distorcdo de estimativas finais geradas pelo modelo. Como uma tentativa de expandir as
possibilidades de inclusio de conceitos sociais complexos na analise, 0os compdsitos
podem também ser encontrados nos lugares das variaveis independentes, apresentando 0s
mesmos tipos de problemas.

Outra instancia em que se pode encontrar o procedimento de agregacdo de
dados em anélises de regressdo refere-se a agregacao de dados por area, quando se esta
tratando de varidveis proprias dos individuos. Nesses casos, em vez de as regressdes
serem calculadas com informag@es individuais, sdo utilizadas as médias referentes a
uma area, como um bairro, uma cidade etc. Conforme ja discutido, o processo de
agregacdo de dados sempre implica a perda de detalhamento das informagdes,
particularmente no que se refere a forma de distribuicdo dos dados. No caso da
analise de regressdo, quando se intenta reportar resultados referentes a variaveis
préprias do nivel do individuo e ndo do das areas, essa perda de informagdes pode
gerar distorcdes nos coeficientes de correlacdo entre variaveis. Trata-se do problema
denominado *“falécia ecoldgica”, que se caracteriza por aumentar o valor das
correlacBes calculadas e por diminuir as flutuagdes estatisticas. Assim, por causa da
falacia ecoldgica, apresentam-se conclusfes imprdprias para o nivel individual, em
decorréncia do fato de que os calculos foram feitos com dados agregados por area
(DIAS et al., 2002, p. 93). Apesar de ndo ser recomendavel, algumas analises de
regressao sao realizadas com base em dados agregados por area.

3.4 AS METODOLOGIAS TRADICIONAIS E AS CARACTERISTICAS
DESEJAVEIS PARA O ESTUDO RELACIONAL DA POBREZA

As trés metodologias expostas até aqui sdo as mais recorrentes nos estudos de pobreza.
Elas caracterizam-se por abarcarem um nimero de fatores envolvidos no fenbmeno,
na tentativa de refletirem a multidimensionalidade inerente a essa questdo social. Os
resultados gerados por cada uma delas apresentam potencialidades préprias, que
ajudam a compreender o fendmeno sob determinados pontos de vista. Entretanto,
conforme foi abordado, tais técnicas apresentam também limitagGes analiticas para o
estudo relacional da pobreza. Para aprofundar esse ponto de vista, a presente subsecéo
confronta as trés técnicas com aqueles atributos que capacitam um método a apreender,
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no estagio da andlise dos dados empiricos, o carater relacional e complexo do objeto
social. Ja tendo sido anteriormente discutidas, tais propriedades desejaveis podem ser
sintetizadas da seguinte forma:

1) E necessério superar os limites da simples quantificacdo dos aspectos relativos a
pobreza, buscando-se a apreensdo da articulacdo entre as multiplas facetas que
conferem a complexidade ao fenémeno estudado.

2) Deve ser possivel estabelecer as relages entre os diferentes aspectos envolvidos no
problema, tais como antecipadas na teoria. Isso inclui a contemplacdo néo s6 das
relacdes entre os fatores socioecondmicos e as medidas de pobreza, mas também da
forma como aqueles fatores se articulam entre si. Com isso, abre-se espaco para que se
possam analisar os efeitos diretos e indiretos de cada fator sobre as condi¢Oes de vida
dos individuos.

3) E desejavel que se possa ter uma representacdo grafica do fendmeno. Essa
representacdo consiste em um diagrama que fornece uma visdo pictérica das relagdes
ou “linhas de forga” que conectam os diversos elementos que compdem o fendmeno.
A intencdo é que uma representacdo dessa natureza venha a dar uma visdo conjunta
do objeto estudado, de modo a ajudar a compreenséo do seu carater relacional.

4) E importante que o método ajude a determinar que fatores se mostram mais
influentes nas condictes de vida das pessoas, com base em indicagOes das realidades
empiricas.

5) Deve-se poder também valorar a intensidade de tais influéncias, tanto direta
como indiretamente. Conhecimentos dessa natureza podem ajudar a compreender
como a pobreza se distribui entre aqueles por ela atingidos, permitindo também a
realizagdo de comparacdes entre as condi¢Ges de vida dos proprios pobres.

6) E desejavel que a metodologia apresente a habilidade de explicar a
variabilidade do fendmeno. Em termos menos técnicos, pode-se dizer que esse tipo de
conhecimento informa o potencial de explicacdo do fendmeno da pobreza, por parte
de um conjunto de fatores considerados em um estudo. Ou ainda: essa habilidade
refere-se ao poder de se determinar qual proporcéo da variagdo das condi¢Oes de vida
das pessoas pobres esta associada aos fatores incluidos na analise, quando tomados
conjuntamente.

7) Um método deve poder incluir conceitos sociais complexos e abstratos de forma
estavel. Como se sabe, uma das dificuldades com que lida o pesquisador sobre pobreza
é a existéncia de ligages desse fendmeno com outros processos sociais abstratos, nao
passiveis de mensuracdo através de variaveis diretamente observaveis. Assim, é
desejavel que um método propicie que tais processos complexos e abstratos sejam
inseridos na analise de forma adequada.

8) Por fim, é importante que uma metodologia seja capaz de avaliar os erros de
mensuracao das variaveis, para que os resultados produzidos sejam mais confiaveis. A
idéia é que a confiabilidade das variaveis possa ser levada em consideracdo durante 0s
célculos, de forma que se possam minorar as distorgdes exercidas por tais erros nos
resultados finais das analises.
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No que concerne a capacidade de superar os limites da simples quantificacdo dos
aspectos relativos a pobreza, pode-se dizer que os indices sintéticos e 0s sistemas de
indicadores sociais ndo satisfazem a esse atributo, uma vez que estdo calcados na
agregacdo de dados. Um problema inicial a ser resgatado é que, por consistirem em
valores agregados dos aspectos socioecondémicos pesquisados, os resultados oferecidos
por tais métodos sdo numeros ou coeficientes derivados de processos de contagem ou
de algum outro tipo de quantificacdo. Essas quantificacbes sdo vistas como
insuficientes para o estudo relacional da pobreza, devendo ser apenas um estagio
inicial das pesquisas. A idéia & que as investigaches prossigam rumo a um
entendimento mais profundo do fendmeno estudado, fornecendo conhecimentos
sobre a identificacdo dos fatores que afetam a probabilidade de as pessoas viverem em
situacOes de caréncias e sobre a intensidade da influéncia de cada um desses fatores.
Da mesma forma, a partir da pressuposi¢do de que existem realidades heterogéneas de
privacdes dentro da parcela desfavorecida da populacdo, sdo valorizados saberes
relativos a forma como os graus de pobreza se distribuem nessas camadas. Como esses
propdsitos analiticos ndo podem ser atingidos por meio de agregacdo de dados, 0s
indices sintéticos e os sistemas de indicadores sociais sdo de pouca contribuicdo para
que se obtenham esses tipos de conhecimento.

A técnica da regressdo comporta-se de maneira diferente em relacdo a esse
atributo da quantificacdo. Ela ndo se limita a oferecer como resultado um indice que
sumarize aspectos da pobreza, mas calcula suas estimativas segundo procedimentos
sensiveis a distribuicdo dos dados. Com isso, geram-se coeficientes que expressam a
maneira como as condicdes de privacdes variam dentro da camada desfavorecida da
populacdo, segundo as caracteristicas socioecondmicas escolhidas para compor o
estudo.

Essa potencialidade da regressdao remete a discussdo sobre a segunda propriedade
desejavel em um método relacional, qual seja: a capacidade de estabelecer relagdes entre
os diferentes aspectos envolvidos no problema. No método da analise de regressdo, o
estabelecimento de relacdes entre variaveis se da apenas parcialmente, pois cada uma
das co-varidveis associa-se a variavel dependente de forma isolada. Conforme
discutido anteriormente, os modelos de regressdo possuem uma estrutura Gnica (ver
gréafico 3), comum a todos eles, independentemente de quais Sejam suas variaveis
constituintes ou da estrutura do fenémeno que queiram representar. Essa disposi¢ao
de elementos evidencia justamente uma limitacdo inerente a regressao, qual seja: nao
contemplar as interligacbes de todos os fatores. E a partir da analise de tais
interligagBes que emerge a possibilidade de se conhecerem os efeitos que cada variavel
incluida na analise exerce sobre as condicbes de vida, tanto direta como
indiretamente. Como a andlise de regressdo se constroi a partir da imposi¢do de uma
estrutura rigida sobre os elementos que compdem o estudo, ndo ha espago para que a
configuracdo das relacdes entre os diversos fatores associados a pobreza venha a ser
considerada na andlise dos dados. Assim, ndo existe a possibilidade de que a
complexidade advinda da articulacdo daqueles fatores seja incorporada num modelo
dessa natureza. Essas constatagfes permitem afirmar que essa técnica ndo espelha, na
etapa de investigacdo dos dados empiricos, o sistema de proposi¢des tedricas que serve
de guia a uma investigacdo sobre a pobreza.
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No caso dos indicadores sintéticos, 0 seu procedimento de construgdo tampouco
parte do principio de que as relagbes estruturais entre fatores envolvidos no
fendbmeno, tais como postuladas pela teoria, devem ser refletidas na propria
organizacdo do indicador. Por isso, as facetas do fendbmeno sdo dispostas de forma
indistinta dentro de sua estrutura; um indicador sintético aglutina todos os elementos
como se eles fossem de natureza semelhante. Ou seja, desconsidera-se o fato de que
podem estar sendo tratados aspectos relativos 8 mensuragdo da pobreza em si (como a
renda e 0 acesso a servigos publicos) ou a mensuracdo de fatores associados (como
educacdo, satide, emprego).” N&o héa espaco, portanto, para que essa metodologia
venha a refletir um sistema de proposicdes tedricas que descreva a estrutura complexa
produzida pela articulacdo dos diversos fatores envolvidos no fenémeno estudado.

Por fim, a metodologia dos sistemas de indicadores sociais também recebe
criticas nessa direcdo. Como visto, esses sistemas oferecem dificuldade de
interpretacdo de objetos sociais complexos, uma vez que apresentam seus resultados
de forma bastante fragmentada. Além de complicar a anélise, a desconexao entre 0s
varios indicadores expostos nas tabelas faz com que tal metodologia tenha um baixo
potencial de abordagem relacional do objeto social estudado, uma vez que é capaz de
oferecer apenas uma visdo parcial das articulagdes existentes na realidade social sob
estudo. E outro ponto reforca a nogdo de que essa metodologia possui pouca
capacidade de apreensdo relacional do fenémeno. Ainda que se realizem cruzamentos
entre variaveis, os sistemas de indicadores sociais nada afirmam acerca das
significancias estatisticas das relagdes entre as mesmas. Por isso, ndo se podem fazer
inferéncias sobre a existéncia daquelas liga¢des na populacdo estudada.

Diante do exposto, nota-se que nenhum dos trés métodos tradicionais tem a
potencialidade de representar graficamente o objeto social estudado. Quanto a esse
terceiro atributo, os indicadores sintéticos caracterizam-se pela opacidade dos seus
resultados. Os estudos que se baseiam apenas em indices dessa natureza ndo
propiciam uma perspectiva geral das ligacOes existentes entre “privacdes”
(representadas por indicadores de condi¢Oes de vida) e outros indicadores
socioecondmicos, assim como ndo fornecem uma viséo sobre as relagbes mutuas entre
estes indicadores.

No caso dos sistemas de indicadores sociais e da andlise de regressdo, essas
representacdes pictdricas sdo também inviabilizadas. Em se tratando dos sistemas de
indicadores, a excessiva fragmentacdo com que os resultados sdo apresentados acaba
por impedir a construcdo de uma representacdo grafica da forma como se conectam
os fatores associados a pobreza. A analise de regressao, por sua vez, a0 assumir uma
estrutura Unica de relagfes entre fatores, tampouco abre espaco para que se possa
emergir um diagrama sobre a articulagdo dos fatores.

Entre os atributos desejaveis em um método de andlise relacional, o quarto e o
quinto acima enumerados referem-se, respectivamente, a capacidade de determinar os
fatores mais influentes nas condicdes de vida e a de valorar a intensidade de tais

32. Essa mesma critica referente ao fato de que néo se levam em conta questdes substantivas, relativas a forma como o0s
fatores se estruturam dentro do processo estudado, é colocada em termos metodoldgicos por Jannuzzi (2001, p. 22): a
aglutinacdo de fatores em um indice sintético ndo discrimina um “fator-insumo”, de um “fator-processo” ou “fator-
produto”.
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influéncias de forma direta e indireta. Pode-se dizer que os indices sintéticos e 0s
sistemas de indicadores sociais ndo correspondem a essas caracteristicas. Nesses
procedimentos, o pesquisador inclui nas anlises os fatores que consideram relevantes.
Como nao se abre a possibilidade de que a determinacdo dos fatores mais influentes
seja buscada nas préprias informacdes empiricas, ndo ha como valorar, a partir da
analise dos dados, quais as intensidades exercidas por fator sobre as condicdes de vida
da populacdo. Deve-se ressalvar a possibilidade de que, no caso dos indices sintéticos,
sejam atribuidas ponderagdes distintas a cada um dos fatores como uma tentativa de
reconhecer as diferentes relevancias assumidas por elemento dentro do processo
estudado. Entretanto, como j& mencionado, essa ndo é uma solucdo satisfatoria, pois
envolve uma dose de arbitrariedade, constituindo-se ainda em alvo de controvérsias.
A anélise de regressdo, a seu turno, pode ser considerada em conformidade com o
quarto e o quinto atributos desejaveis, uma vez que € possivel, a partir do tratamento
dos dados, determinar as associacdes entre variaveis e suas intensidades (ainda que
essa metodologia s6 valore as influéncias diretas que cada fator exerce sobre as
condicdes de vida).

O método da regressdo também se apresenta em conformidade com o sexto
atributo: a habilidade de se explicar uma porcentagem da variabilidade do fendmeno, o
qual costuma ser denotado, no &mbito das investigagBes empiricas, por meio da renda
ou de outros indicadores das condi¢es de vida. Cabe notar que os procedimentos
metodoldgicos capazes de fornecer tal explicacdo sdo aqueles que estabelecem
associacOes entre as medidas de pobreza e 0s demais indicadores socioeconémicos dos
individuos, como é o caso desse método.” No entanto, nio sendo esse mesmo
atributo oferecido pelos indices sintéticos nem pelos sistemas de indicadores sociais,
trabalhos calcados nessas duas outras metodologias ndo colaboram para a explicacdo
da variabilidade do fendmeno.

A intencdo de que se realizem estudos relacionais sobre o fendmeno da pobreza
evoca ainda a necessidade de que uma dada metodologia inclua conceitos complexos e
abstratos de forma estavel. No caso de um indicador sintético, esse é o seu principal
propdsito: representar um conceito abstrato e multidimensional sob a forma de um so6
indice. Entretanto, muitas vezes, a elaboracdo de um indicador sintético ndo se
sustenta em procedimentos que contribuam para a sua estabilidade, tais como a
realizacdo de testes empiricos que endossem as dimensdes escolhidas para compd-lo.
Em geral, esses indices sdo elaborados a partir da incorporagdo de dimensfes que sdo
consideradas relevantes pelo pesquisador, processo apoiado em lastros tedricos, mas
que muitas vezes ndo conta com uma etapa de reafirmagédo por parte dos dados
empiricos. Dessa forma, abre-se a possibilidade de que sejam construidos indices

33. Em linhas gerais, a habilidade de explicar uma propor¢do da variabilidade da varidvel-resposta advém do
estabelecimento de correlacBes entre essa varidvel e as variaveis independentes. No caso da regressdo multipla, é
calculado o “coeficiente de correlagdo mdltipla” (4), que denota a predicdo da varidvel-resposta pelo conjunto de todas
as covariaveis, simultaneamente. De fato, #¢é definido como a correlagdo entre o valor observado da varidvel-resposta (0
dado empirico) e a melhor combinacdo linear de covaridveis. Isso equivale a dizer que esse coeficiente indica a
correlacdo entre o valor observado da varidvel-resposta e o valor predito pela equacdo da regressdo, a partir daquele
conjunto de variaveis independentes. Sendo assim, ao se elevar o valor de a0 quadrado, tem-se A, o coeficiente de
determinagdo, que indica a porcentagem da variabilidade do fendbmeno que é explicada por aquele conjunto de
covaridveis (HOWELL, 2002, p. 546).
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instaveis, ja que se constituem segundo um arcabougo conceitual que pode néo
encontrar correspondéncia nas tendéncias delineadas pelos dados empiricos referentes
a certos contextos. Por outro lado, tentativas de contornar essa fragilidade podem
fazer com que o indice sintético venha a ser formado por facetas altamente
correlacionadas do fenémeno — o que as torna redundantes, de modo que pouco da
sua multidimensionalidade seja incorporado a anélise.

Os sistemas de indicadores sociais, por sua vez, ndo propiciam a maneira facil de
comunicar e interpretar conceitos complexos na analise. Para representar tais
conceitos abstratos e multifacetados, esses sistemas apresentam o0s resultados
referentes aos varios aspectos envolvidos no fendmeno de forma decomposta. Assim,
devido a sua propria natureza fragmentaria, essa metodologia dificulta a visdo de
conjunto da complexidade que marca o fendmeno estudado.

Nos modelos de regressdo, os conceitos complexos e abstratos costumam ser
admitidos sob a forma de compésitos. A inclusdo de compositos pode trazer alguns
fatores complicadores a andlise. Os problemas incluem questfes como a alteragdo das
informacdes iniciais através do céalculo de médias, as mudancas causadas na forma de
distribuicdo dos dados e os impactos que essas modificagdes provocam nas estimativas
finais do modelo. Ha também os problemas ligados a estabilidade do indice criado
para representar um conceito complexo; nesse sentido, 0s comentérios feitos sobre o
equilibrio dos indicadores sintéticos também se aplicam a criacdo de compositos.

Por dltimo, cabe comentar como 0s métodos tradicionais posicionam-se em
relacdo & capacidade de avaliar erros de mensuragdo. Pode-se dizer que os resultados
das metodologias tradicionais sdo permeados pelas complicacdes geradas por erros de
mensuracdo: as estimativas produzidas estdo sujeitas a distorgdes, uma vez que
nenhum desses métodos oferece a possibilidade de avaliar a magnitude desses
componentes aleatorios, nem de ajustar os seus célculos em funcdo da confiabilidade
dos dados.

No contexto especifico das andlises de regressdo, 0S erros de mensuragdo
provocam um tipo de problema nas estimativas dos coeficientes. Trata-se da
“atenuacdo dos coeficientes”. O problema caracteriza-se pelo fato de que o valor da
correlacdo entre duas varidveis tende a diminuir, na medida em que as variaveis que
Ihe deram origem sdo menos confiaveis, ou seja, estdo mais imbuidas de erro
(KLINE, 1998, p. 26). A causa de tal reducdo no valor dos coeficientes € que,
conforme j& colocado, os procedimentos estatisticos incluem nos calculos tanto a
parcela “verdadeira” da informacdo social, como os erros de mensuragdo. A
incorporagdo da parte aleatéria da medida faz com que o comportamento da
informacéo “verdadeira” apresente uma tendéncia menos definida do que ela teria, se
fossem expurgados esses erros. Com isso, as correlagdes calculadas tendem a ser mais
fracas e, por conseguinte, os coeficientes de regressdo tendem a ser menores do que
realmente s&o.

Assim, observa-se que as metodologias tradicionais de analise da pobreza tém
capacidades variadas de apreender a complexidade do fenémeno, sendo que nenhuma
delas apresenta-se plenamente satisfatdria para dar conta dessa tarefa. Cada uma delas
reflete, de forma parcial, o carater multidimensional e complexo do fenémeno.
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Para retratar essa discussao de forma resumida, elaborou-se o quadro comparativo
apresentado na tabela 1. Resumindo os principais topicos que foram desenvolvidos até
aqui, ele aponta a forma como cada uma das metodologias ora abordadas se posiciona em
relacdo as propriedades desejaveis em um método de analise da pobreza. A partir disso,
pode-se ter uma idéia dos limites e potencialidades de que cada metodologia dispde para
refletir a construcao relacional dessa questéo social, na fase de analise dos dados empiricos

em uma pesquisa.

TABELA 1

Comparacdo entre os métodos tradicionais de analise da pobreza e caracteristicas desejaveis em
método de anélise relacional

Métodos tradicionais
Atributos desejaveis

Indicadores sintéticos

Sistemas de indicadores sociais

Anélise de regresséo

Superar os limites da simples
quantificagao

Trabalha no estagio da
quantificagdo, gerando
resultados agregados

Trabalha no estagio da
quantificagdo, gerando
resultados agregados

N&o quantifica; trabalha de forma
sensivel a distribuicdo dos dados

Estabelecer as relagdes entre os
diferentes aspectos envolvidos
no problema

Né&o estabelece

Permite a realizagdo de poucos
cruzamentos; ainda assim, ndo
estabelece relagbes

Estabelece parcialmente (apenas
entre as covariaveis e as varidveis
dependentes)

Oferecer uma representagao
gréfica do fenémeno

N&o oferece (ndo leva em
consideragéo a estrutura do
fendmeno)

N4o oferece (trabalha com
visBes parciais do fendmeno)

N&o oferece (trabalha com uma
Unica forma estrutural de
relagbes)

Determinar que fatores se
mostram mais influentes nas
condicBes de vida das pessoas

N&o determina (inclui fatores
considerados relevantes pelo
pesquisador)

N&o determina (abrange fatores
considerados relevantes pelo
pesquisador; ndo estabelece
relagdes)

Determina (associaces entre
fatores emergem dos dados)

Valorar a intensidade de tais N&o valora (imposicdo externa  N&o valora Valora (intensidade de cada
influéncias, tanto diretacomo  de ponderagdes) associacdo emerge dos dados)
indiretamente

Explicar uma propor¢éo da Né&o explica N4o explica Explica (indica a proporcéo

variabilidade do fenémeno

explicada pelo conjunto de
fatores considerados)

Incluir conceitos sociais
complexos e abstratos de
forma estavel

Inclui (mas pode haver
fragilidades, devido ao grau de
arbitrariedade envolvido na
construgdo do indicador)

N&o inclui (informacéo
fragmentada)

Pode incluir (através de
compdsitos, sujeitos aos mesmos
problemas dos indicadores
sintéticos)

Avaliar os erros de mensuragao
das varidveis

Néo avalia (ndo ajusta resultados N&o avalia (ndo ajusta resultados Néo avalia (ndo ajusta resultados
em funcdo de uma estimativa de em funcdo de uma estimativa de em fungéo de uma estimativa de

confiabilidade dos dados)

confiabilidade dos dados)

confiabilidade dos dados)

4 A MEE COMO METODO PARA A ANALISE RELACIONAL DA

POBREZA

Nesse ponto da discussdo, ha que se apresentar um método de anélise de dados
adequado para refletir o carater multidimensional e complexo da pobreza. De acordo
com a argumentacdo que vem sendo desenvolvida até aqui, pode-se dizer que uma
metodologia possui 0 potencial de apreender a natureza relacional dessa questao social
se ela dispde das propriedades ja enumeradas, tidas como desejaveis em um método
de investigacdo empirica do fenémeno.
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Sob essa Gtica, a MEE coloca-se como uma metodologia propicia ao estudo
relacional da pobreza, como se verd ao longo desta discussdo. Essa técnica €
relativamente nova, tendo surgido na década de 1960 como resultado da evolugédo da
modelagem de multiequages, desenvolvida principalmente nos campos da
psicologia, da econometria e da sociologia. Dentro do panorama evolutivo dos
métodos quantitativos de pesquisa, pode-se dizer que as raizes da MEE remontam ao
ano de 1918, quando o geneticista Sewall Wright apresentou um trabalho seminal
sobre a técnica da analise de trajetdrias, a qual so veio a ser exposta formalmente em
uma série de artigos que datam do comeco dos anos 1920 (DUNCAN, 1971,
p. 116).

A analise de trajetorias caracteriza-se por abordar os problemas de dependéncia
entre variaveis, tipicos da regressao. Contudo, ela da um passo adiante, pois envolve
duas ou mais equagdes de regresséo na modelagem do fendmeno estudado. Por isso,
esse método delineia problemas de regressao através de um “diagrama de trajetorias”,
que representa as associagBes entre variaveis observaveis, estimando-lhes os
coeficientes (TURNER; STEVENS, 1971, p. 75). Com o passar do tempo, essas
propriedades foram sendo aprofundadas e refinadas, o que veio a dar origem a MEE.

Em linhas gerais, a MEE caracteriza-se pela sua capacidade de especificar,
estimar e testar relages hipotéticas entre um grupo de varidveis. Comporta também a
incluséo de conceitos sociais abstratos sob a forma de construtos ou variaveis latentes
(elaborados com base em variaveis observaveis que Ihes servem de indicadores), que
podem ser correlacionados entre si (KLINE, 1998; BENTLER; WU, 2002). Outra
feicdo dessa metodologia € que tais modelos sdo lineares, uma vez que as relagdes
entre todas as variaveis, latentes ou observaveis, podem ser representadas por equacoes
estruturais lineares ou podem ser assim transformadas (BOLLEN, 1989, p. 3). Além
disso, propicia que as correlacdes entre varidveis e construtos sejam traduzidas sob a
forma de um diagrama, ou seja, as rela¢des que conformam o modelo s&o dispostas de
modo grafico ou pictorico, o que possibilita uma representacdo mais clara da teoria
estudada (KAPLAN, 2000, p. 4).** Kline (1998, p. 47-48) entende que essa
representacdo pictdrica assume centralidade no ambito da MEE. O autor argumenta
que, como essa técnica é usualmente aplicada a analise de fendmenos complexos e
intrincados, esses diagramas mostram-se como dispositivos eficientes para ilustrar as
diversas relacfes simultaneas estabelecidas entre as variaveis, além de sumarizarem 0s
resultados das analises.”

Da mesma maneira como procedem outras técnicas de analise quantitativa
multivariada, a referida metodologia consiste em testar a plausibilidade de um
modelo construido com base em uma teoria que sustenta o fenémeno estudado. Esse
procedimento é usual a diversas técnicas tradicionais, tais como analise fatorial e
andlise de regressdo.” A diferenca entre esses procedimentos classicos e a MEE é que

34. Em um diagrama de MEE, existe a convengdo de se denotar os construtos ou varidveis latentes por meio de
“balbes”. As varidveis observaveis sdo indicadas graficamente por quadrados.

35. Na MEE, ha duas formas equivalentes de se denotarem as relagdes entre as varidveis: elas podem ser representadas
através do diagrama e do sistema de equagdes estruturais.

36. Muitos procedimentos estatisticos podem ser vistos como casos particulares da MEE. Dentre eles, pode-se citar a
anélise de regresséo, a analise de trajetdrias, a correlagdo candnica, a analise fatorial e a ANOVA (KLINE, 1998, p. 8).
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aqueles se caracterizam por contemplar maltiplas variaveis independentes, mas s6 admitir
uma Unica relagéo entre as variaveis dependentes e independentes. A MEE, por sua vez,
ultrapassa essa restricdo, permitindo que se apreciem diversas relages possiveis entre
variaveis e construtos, sejam eles dependentes ou independentes (KLINE, 1998).

Em outras palavras, no ambito da MEE, é possivel que se analissm varias
relagdes de dependéncia entre variaveis, incluindo a possibilidade de que uma variavel
dependente em uma equacéo seja independente em outra. Essa situacdo é ilustrada no
grafico 4, que mostra o construto C exercendo o papel de variavel independente na
determinacdo de D, a0 mesmo tempo em que aparece como variavel dependente em
outra equagdo, em que ¢é fungdo de A, B e E.* Tendo em vista 0 posicionamento
relativo que cada varidvel assume no modelo, cabe esclarecer que A, B e E séo
chamadas de varidveis “exdgenas”, uma vez que ndo existem outras que exercam efeito
sobre elas; analogamente, C e D séo tidas como “enddgenas”, pois ambas recebem a
influéncia de outras variaveis presentes no modelo.

A possibilidade de que as variaveis sejam dispostas de modo intrincado dentro do
modelo abre espaco para que se possam distinguir e estimar os efeitos diretos, indiretos e
totais que uma variavel pode exercer sobre a outra (BOLLEN, 1989, p. 5; KAPLAN,
2000, p. 4). Como se pode notar no grafico 4, a variavel E exerce efeito sobre D
diretamente e também indiretamente, através de C. Por isso, sua influéncia total sobre D
é dada pela soma dessas duas parcelas.

GRAFICO 4
Esquema ilustrativo sobre relagdes estabelecidas em um modelo de equagdes estruturais

T & K

| J "

37. Observe-se que a notagdo usada no referido gréfico designa que as varidveis A, B, C e D sdo latentes, sendo E uma
observavel. Deve-se esclarecer também que os quadrados pequenos representam as varidveis observaveis a partir das
quais sdo construidas as latentes, que se caracterizam por serem ndo diretamente mensuraveis. As relagdes de
dependéncia entre as variaveis podem ser expressas ainda pelas fungdes matematicas D = f (C, E) e C = f (A, B, E).
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A partir desse exemplo, pode-se observar que a MEE representa um avango em
relacdo ao método da regressdo: ela expande as possibilidades de analise de uma
questdo social, uma vez que oferece maior flexibilidade de representacdo das
estruturas existentes entre os fatores envolvidos em um fenémeno. Por permitir que
se calculem as correlagOes entre os diversos fatores que participam do modelo, a MEE
contorna o problema da multicolinearidade. Alem disso, com a possibilidade de se
discernir efeitos diretos e indiretos, supera-se aquela limitagdo inerente a andlise de
regressdo, referente aos problemas gerados pela incluséo de variaveis mediadoras ou
intervenientes na modelagem.

Devido a essas potencialidades, a MEE permite que a articulacdo entre o0s
diversos fatores associados a pobreza, tal como discutida pela teoria, seja traduzida na
forma de um modelo empirico, que pode ser estatisticamente estimado e testado.
Assim, essa técnica de analise multivariada é capaz de identificar quais sédo os fatores
mais imediatamente ligados a situagdes de caréncias e privacoes, de oferecer uma viséo
da forma como eles se inter-relacionam e de calcular o peso de cada um na
determinacgdo das condi¢des de pobreza. Nesse sentido, 0 método também apresenta a
potencialidade de evitar que, durante a andlise, as diferentes dimensdes associadas ao
fendbmeno se confundam com os indicadores da pobreza propriamente dita, assim
como discute Mestrum (2002, p. 37), em suas coloca¢Oes sobre a complexidade
inerente a abordagem multidimensional dessa questdo social.

Dentro de uma perspectiva mais técnica, pode-se dizer que a MEE é um método
de modelagem estatistica mais abrangente, que pode ser visto como a combinagao da
andlise fatorial® com a analise de regressdo. As principais potencialidades oferecidas
por tal método decorrem dessa combinagdo: a possibilidade de inclusdo de conceitos
abstratos na modelagem através da sintese conceitual da variavel latente; e o
estabelecimento de relagBes estruturais entre os construtos tedricos (BOLLEN, 1989,
p. 4).

De fato, um dos motivos que faz a MEE ser particularmente adequada aos
estudos sociais é que muitas teorias e modelos elaborados nessa area do conhecimento
baseiam-se em conceitos tedricos abstratos. Como ja se mencionou, esses conceitos
ndo podem ser diretamente observados, ndo sendo passiveis de mensuracdo. Suas
insercBes em modelagens estatisticas se ddo através dos chamados “construtos” ou
“variaveis latentes”, elaborados a partir da utilizagdo de variaveis observaveis, que
funcionam como indicadores daqueles conceitos trabalhados na seara tedrica
(BYRNE, 1994). No ambito da MEE, a incorporacdo desses conceitos se deve a

38. A anélise fatorial é um tipo de procedimento estatistico aplicado quando se desejam construir “fatores” — que
usualmente representam conceitos abstratos ou néo diretamente mensurveis — a partir de varidveis observaveis
disponiveis em uma base de dados. Os principais propésitos para a aplicacdo de técnicas analiticas de fatores sdo: &) a
redugdo do nimero de varidveis (isso acontece quando se dispdem de variaveis altamente correlacionadas, que indicam
um mesmo conceito; para evitar tal redundéncia, é criado um Unico fator para representa-las); 4) a detec¢do da estrutura
das relacBes entre variaveis, o que equivale a realizar uma “classificacdo de varidveis” em grupos ou “fatores”. Nesse
caso, a andlise fatorial revela a existéncia de padrfes entre as varidveis, padrfes esses que conduzem o processo de
agrupamento daquelas variaveis em distintos fatores; a “classificacdo™ se d&, portanto, por meio da criacdo de grupos
constituidos por aquelas que forem altamente correlacionadas entre si. No &mbito da MEE, quando se fala em anélise
fatorial, esta-se referindo a sua modalidade “confirmatéria”, aquela que permite testar hipoteses que tenham sido
previamente elaboradas acerca da estrutura fatorial de um grupo de variveis.
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presenca da analise fatorial, metodologia que estabelece quais variaveis observaveis
designam, conjuntamente, uma noc¢do abstrata. O fator criado dessa maneira
constitui-se entdo em uma sintese conceitual, que é inserida no modelo sob a forma
de uma variavel latente. Assumindo tal formato, o conceito abstrato esta apto a se
correlacionar com o0s demais fatores e varidveis incluidos na analise (HOX;
BECHGER, 1998, p. 373).

A possibilidade de que se estabelegam associagBes entre esses construtos liga-se a
presenca da analise de regressio no bojo da MEE. E possivel que se calculem relacoes
ndo apenas entre varidveis latentes, mas também aquelas estabelecidas com as
observaveis. Todas essas inter-relagfes sdo parametros do modelo, representados por
coeficientes de regressdo. Dessa forma, os ja mencionados beneficios oferecidos pela
analise de regressdo também fazem parte dos resultados produzidos pela metodologia
ora abordada. Mais especificamente, € possivel que se identifiguem quais 0s
elementos mais relevantes dentro da anélise, assim como podem ser determinadas as
intensidades das correlacOes entre fatores. Deve-se salientar ainda que, da mesma
maneira como acontece com o0s modelos de regressdo, € possivel calcular as
proporcdes das variancias das variaveis dependentes que sdo explicadas pelo conjunto
das variaveis independentes. Nesse ponto deve-se lembrar que a MEE permite que,
em um s6 modelo, existam diversas variaveis dependentes — sdo dependentes todas
aquelas que assumem o status de “endogenas”. Para todas as variaveis enddgenas
presentes em um modelo de equac@es estruturais, sejam elas observaveis ou latentes,
sdo estimadas as porcentagens explicadas de suas variancias.

Os aspectos recém-abordados — isto é, a inclusdo de variaveis latentes e o
estabelecimento de relacGes estruturais entre os fatores — sdo tratados por duas partes
distintas ou “submodelos”, que compdem um modelo de equacdes estruturais
completo: o de “mensuragdo” dos construtos e o das “relacdes estruturais” entre eles.
O submodelo de mensuragdo especifica como variaveis latentes dependem das ou séo
indicadas pelas variaveis observaveis. Como mencionado, isso se da por meio da
realizacdo de analise fatorial confirmatdria, que determina a forma como o0s
construtos sdéo mensurados a partir das variaveis observadas. Esse submodelo oferece
ainda uma descricdo das propriedades de mensuragdo (validade e confiabilidade)
dessas variaveis.

A parte estrutural, por seu turno, fundamenta-se no calculo de sistemas de equacdes
simultaneas. E ela que encerra os procedimentos de especificagio e estimacdo das
associacOes das variaveis latentes entre si ou com outras observaveis, descrevendo seus
efeitos e intensidades.” Além disso, estdo incluidas nessa parte as informagGes sobre a
variancia explicada e a ndo-explicada de cada termo enddgeno presente no modelo
(KAPLAN, 2000, p. 5).

39. A estimagdo dos parametros do modelo de equagdes estruturais utiliza 0 método da maxima verossimilhanga, que se
caracteriza por fazer uma estimagdo “simultanea”, ou seja, por calcular todos os parametros do modelo de uma sé vez.
A denominacdo desse método descreve o principio estatistico que subjaz ao processo de derivacdo dos parametros:
assume-se que os parametros do modelo sdo valores da populagdo; assim, tal método estima os coeficientes que
maximizam a semelhanga (ou a probabilidade, “L”) de que os dados observados tenham sido tirados dessa populacdo
(KLINE, 1998, p. 125).
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A proposta central da MEE é que se construam modelos que possam refletir as
associages entre conceitos, tais como descritas pela teoria. Como se viu, essas associagoes
sdo representadas nos modelos por uma série de relagBes estruturais, semelhantes as
equacOes de regressdo. Para sustentar essa construgdo, o procedimento metodoldgico
consiste em elaborar e testar um modelo hipotético, que espelhe aquelas disposicdes
tedricas. Esse teste constitui-se na aplicacdo de um procedimento estatistico que analisa
todo o sistema de varidveis simultaneamente, com a intengéo de que se determine em que
medida aquelas postulagdes que conformam o modelo hipotético sdo consistentes com os
dados. Se o ajuste do modelo for considerado adequado, admite-se a plausibilidade das
relagBes supostas entre variaveis; se for inadequado, a postulacdo de tais relacdes €
rejeitada (BYRNE, 1994).

Tecnicamente, a verificacdo da consisténcia entre 0 modelo hipotético e os dados
empiricos consiste na analise da estrutura da matriz de covariancia® das medidas.
Uma vez estimados os pardmetros do modelo, sua matriz de covariancia deve ser
comparada a matriz de covariancia do “modelo nulo” — aquele que ndo impde
nenhum tipo de relacdo entre as variaveis, ou seja, elas sdo consideradas livremente,
de modo que a sua matriz de covariancia reflete as correlagdes “naturais” entre os
dados, que sdo as efetivamente encontradas naquela base empirica. Se ambas as
matrizes forem consistentes entre si, tem-se que as relag0es postuladas no modelo que
estd sendo testado se aproximam do comportamento natural dos dados. Com isso,
aguele modelo construido com base na teoria, que intenta traduzir o fenbmeno
investigado, pode ser considerado uma explicagdo plausivel para as relagdes entre as
medidas™ (KLINE, 1998).

O fato de que a MEE utiliza-se da estrutura de covariancia das variaveis
observaveis coloca-se como uma idiossincrasia dessa metodologia. A esse respeito,
Bollen (1989, p. 1) nota que a maioria dos pesquisadores que aplicam procedimentos
estatisticos conduzem seus raciocinios em termos da modelagem de observacoes
individuais. Na regressdo multipla, por exemplo, os coeficientes de regressdo ou as
estimativas de outros pardmetros sdo gerados pela minimizacdo da soma das
diferencgas dos quadrados das variaveis dependentes preditas e observadas, para cada
caso individual. Da mesma forma, a analise dos residuos, etapa que visa a aferir o
ajuste do modelo aos dados empiricos, expde as discrepancias entre valores preditos e
observados para cada membro da amostra.

40. A covariancia é definida como uma medida absoluta do grau em que duas variaveis tendem a mudar juntas. A nogéo
subjacente a esse conceito € similar a do coeficiente de correlago, ja que ambos medem a intensidade da associagéo entre um
par de varidveis. Uma matriz de covariancia, por sua vez, ¢ um quadro bidimensional que contém todas as variancias e
covariancias existentes entre as variaveis de uma base de dados. No caso de um modelo que esta sendo testado, sua matriz de
covariancia consiste no calculo das relagBes entre cada uma de suas variaveis observadas e as demais. Por ser baseada em
matrizes de covaridncia, a MEE é também conhecida como Anélise de Estruturas de Covariancia (HOX; BECHGER, 1998, p. 373).

41. Em seu trabalho, Bollen (1989, p. 1) desenvolve uma explicacéo tedrica sobre a metodologia da MEE. O autor afirma
que o procedimento de comparagdo entre a matriz de covariancia do modelo testado e a do “modelo nulo” encontra
justificativa na assun¢do de que a matriz de covaridncia das variveis observadas é fungdo de um conjunto de
pardmetros. Assim, se ambas as matrizes se aproximarem, de modo que o modelo testado possa ser considerado
“correto” ou bem ajustado, pode-se dizer que foram revelados 0s parametros que regem as relagdes entre aquelas
varidveis no mundo empirico.
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Para Bollen (1989, p. 1), a MEE demanda uma reorientacdo nesse tipo de
pensamento, uma vez que tal procedimento enfatiza as covariancias em vez dos
casos.” Ao se referir a procedimentos metodoldgicos de verificagdo do ajuste de um
modelo de equacOes estruturais aos dados, o autor chama a atencdo para o fato de
que, no caso da MEE, os residuos sdo formados pelas diferencas entre as covariancias
observadas e as preditas. Assim, em vez de se minimizarem funcbes de valores
observados e preditos de casos individuais, devem-se minimizar as diferencas entre as
covariancias da amostra (isto €, do modelo nulo) e as covariancias preditas pelo
modelo que esta sendo testado. A partir da comparacdo entre essas matrizes de
covariancia — e da nocdo de que é desejavel que suas estruturas mostrem-se
conciliadas — é que se desenvolvem os coeficientes voltados para a afericdo do ajuste
do modelo aos dados.

A literatura sobre MEE mostra a existéncia de diversos testes que avaliam o ajuste de
um modelo hipotético aos dados observados.” Como mencionado, esses testes de ajuste,
em geral, consistern em comparar a matriz de covariancia dos dados (a observada) com a
implicada pelo modelo. Em sua forma mais simples, essa no¢éo é traduzida na realizacdo
de teste que calcula a diferenca entre ambas as matrizes e analisa os residuos existentes
entre elas.

Conforme exposto, o cenério ideal na avaliagdo dos residuos é que ndo haja
diferenca entre aquelas matrizes. Em sua aplicacéo a situagdes reais, essa logica indica
apenas que os residuos devem ser o mais proximos de zero quanto possivel, para que
0 ajuste do modelo seja considerado satisfatério. De fato, é usual que as matrizes
apresentem diferencas, o que denota que algumas varidncias e covariancias das
variaveis observadas ndo sdo exatamente preditas pelo modelo (BOLLEN, 1989,
p. 257).

Esse tipo de avaliagdo do ajuste do modelo aos dados se concretiza através de um
teste de qui-quadrado.” Ao comparar ambas as matrizes, 0 qui-quadrado testa a
hipotese de que elas séo idénticas. Como se disse, é desejavel que elas sejam proximas,
similares, de modo que tal teste ndo aponte uma discrepancia significante entre as
covariancias observadas e as implicadas pelo modelo. Entretanto, ha que se notar que
esse teste mostra-se falivel, uma vez que é altamente dependente do tamanho da

42. Como se disse, os cdlculos realizados por programas computacionais de estimagdo de modelos de equagdes
estruturais baseiam-se em matrizes de covariancia. Entretanto, o pesquisador pode alimentar esse programa com uma
base de dados composta por casos individuais (microdados), uma vez que o préprio software se encarrega de calcular a
matriz de covariancia correspondente aqueles dados (KLINE, 1998, p. 8).

43. A literatura sobre MEE € bastante farta, tanto com relagéo aos estudos que discutem conceitualmente esse método e
suas propriedades, quanto aqueles que o utilizam como instrumento para a analise de questdes sociais substantivas.
Entre os trabalhos realizados na area, podem-se citar Bedeian, Day e Kelloway (1997); Boomsma (2000); Edwards e
Bagozzi (2000); Fincham et a/ (1997); Hoyle e Smith (1994); Klem (2000); MacCallum er a/. (1993); Marshall e Lang
(1990); McDonald e Ringo Ho (2002); Pierce, Vinokur e Buck (1998); Raykov, Tomer e Nesselroade (1991); Tomas e
Oliver (1999); Vinokur, Price e Caplan (1996); Vinokur e Schul (1997, 2002). Cabe notar aqui que, apesar da existéncia
de uma pletora de indices de ajuste dos modelos de equagdes estruturais, serdo abordados neste trabalho apenas os
mais utilizados nos estudos recentes.

44. 0 qui-quadrado é um teste estatistico que prima detectar a significancia de relagdes entre varidveis categoricas. Mais
especificamente, ele avalia se sdo significantes as diferengas entre os valores observados e os esperados de certas
varidveis. No contexto da MEE, o qui-quadrado é usado para comparar a matriz de covaridncia observada e a implicada
pelo modelo.

ipea texto para discussao | 1345 | jul. 2008 53



amostra (quando se trabalha com grandes amostras, o valor do qui-quadrado tende a
ser alto). Nessas circunstancias, ele tende a acusar a significancia da diferenca entre
aquelas matrizes, mesmo quando esse resultado ndo é apropriado. Em outras palavras,
uma amostra grande pode conduzir a um resultado em que a matriz residual nao é zero,
mas apresenta magnitudes infimas, de modo que a significancia substantiva dessas
diferencas pode ser negligenciada® (BOLLEN, 1989, p. 268).

Por isso, é necessario dispor de medidas mais robustas e estaveis, que ndo sejam
tdo dependentes do tamanho da amostra. Nesse sentido, foram desenvolvidos outros
indices de verificacdo do ajuste do modelo aos dados, que sdo menos vulneraveis a
essas influéncias amostrais. Tal propriedade mostra-se particularmente necessaria no
contexto da MEE ja que, em geral, a estimacdo desses modelos tende a requerer o uso
de grandes amostras (KLINE, 1998, p. 8).

Para se contornar o problema da influéncia do tamanho amostral, o ajuste de um
modelo deve ser aferido relativamente a outro modelo que tenha sido construido com
0 mesmo conjunto de dados. Sob esse prisma, trés tipos de modelos fazem-se
fundamentais: a) o0 modelo hipotético, aquele que foi elaborado a partir de alguma
base tedrica e que estd sendo testado; b) o modelo nulo que, como ja foi dito,
caracteriza-se por ndo impor nenhum tipo de relagdo entre as variaveis; e ¢) 0 modelo
saturado ou “cheio”, que estabelece todas as relagbes possiveis entre as variaveis,
contemplando, portanto, a estimacdo de todos os parametros (com isso, esse modelo
oferece 0 ajuste maximo, produzindo covariancias exatamente iguais as dos dados
observados).*

Sendo 0 modelo saturado aquele que apresenta o ajuste mais perfeito aos dados
observados, ele é o primeiro a ser utilizado como base de comparacdo quando se quer
verificar a adequacdo de um modelo hipotético. Assim, a medida de ajuste do modelo
saturado é comparada a do hipotético. Como o método de estimacdo usado na MEE
é o da maxima verossimilnanca — que calcula os valores dos coeficientes que
maximizam a probabilidade (L) de que os dados da amostra tenham saido da
populacéo que € regida por certos pardmetros —, o ajuste de um modelo estimado por
esse método é aferido por meio do logaritmo da probabilidade L, o log(L)."” Como se
disse, 0 modelo saturado é aquele que, por simplesmente reproduzir os dados
observados, apresenta o melhor ajuste. Assim, o valor do log(Ls) é tomado como
referéncia de ajuste perfeito. A idéia é entdo checar se o valor do log(Lh) aproxima-se
do de log(Ls); se eles forem proximos, tem-se que 0 modelo hipotético apresenta um

45. Conforme ilustra Bollen (1989, p. 268), essa situagdo é andloga a uma outra em que se rejeite a hipotese nula de
que um coeficiente de correlacdo é zero entre duas variaveis, por se ter encontrado uma correlagdo amostral no valor de
0,03 com base em uma amostra extremamente grande. Segundo a argumentacdo do autor, o grande tamanho da
amostra pode indicar que é improvavel que a correlagdo populacional seja zero, mas o significado substantivo de uma
correlagdo no valor de 0,03 é nulo, na maioria dos casos.

46. O modelo saturado é uma construgdo sem lastro tedrico; seu objetivo é apenas ajudar o processo de afericdo do ajuste de
um modelo que esta sendo testado. Como ele é pensado para reproduzir exatamente a distribuicdo dos dados observados,
estimando todas as relacdes possiveis, ndo acrescenta informacéo alguma que possa iluminar a analise da estrutura de um
fenémeno estudado.

47. Para facilitar a fluéncia deste texto, serd utilizada a seguinte notacdo: log(£/) designa o logaritmo da probabilidade £
do modelo hipotético; de modo analogo o log(Ls) e o log(Lne) referem-se aos modelos saturado e nulo, respectivamente.
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bom ajuste. Uma grande diferenca entre esses valores indica que o modelo testado
ndo tem uma boa adequagdo aos dados (XIE; POWERS, 2000, p. 26).

O procedimento ora descrito conforma um indicador usual de verificagdo do
ajuste de um modelo, que é a estatistica da razdo de verossimilhanca (G%). Ela mede o
quanto o modelo hipotético afasta-se do saturado. Em termos técnicos, a razdo de
verossimilhanca € calculada como “menos duas vezes o logaritmo da razdo de
probabilidades do modelo hipotético com o saturado™ (XIE; POWERS, p. 66-67).

A estatistica da razdo de verossimilhanca apresenta uma distribuicdo semelhante a do
qui-quadrado, a ponto de serem consideradas como equivalentes (DOBSON, 2002, p.
76). Por isso, em vez de se trabalhar com a prépria funcéo do logaritmo da probabilidade,
os calculos sdo feitos com base na funcdo do qui-quadrado, que se mostra uma alternativa
mais conveniente do ponto de vista computacional (BOLLEN, 1989, p. 270). Assim, 0s
resultados sdo apresentados em termos de valores de qui-quadrado, que designam a
diferenca de um modelo qualquer em relagéo ao saturado.

O ajuste do modelo estimado, entretanto, ndo pode se dar apenas com base na
razdo de verossimilhanca. De modo similar ao que acontece com o qui-quadrado, 0
valor dessa razdo ¢ dependente do tamanho da amostra — menores valores de G*
associam-se com grandes amostras. Assim, a verificagdo do ajuste deve prosseguir
dentro da logica da comparacdo entre diferentes modelos construidos com a mesma
amostra, passando a levar em consideracdo o modelo nulo (XIE; POWERS, 2000,
p. 26).

A inclusdo do modelo nulo como base de comparacdo para o ajuste do modelo
hipotético baseia-se na I6gica da “reducéo proporcional no erro”. Essa logica avalia a
adequacdo de um modelo hipotético relativamente ao nulo que, como ja se definiu, é
aguele em que todas as correlagdes sdo zero. Ele € o mais simples que pode existir, ja
que o nimero de pardmetros a serem estimados é o menor possivel.”

Outra forma de compreender o modelo nulo liga-se a j& mencionada assuncao de
que a matriz de covaridncia das variaveis observadas é funcdo de um conjunto de
parametros que regem as relagBes entre aquelas variaveis no mundo empirico. Sob tal
prisma, um modelo é considerado adequado se ele ajudar a descobrir quais séo aqueles
parametros. O modelo nulo é entdo aquele que esta 0 mais longe possivel do ajuste aos
dados, uma vez que ele ndo estima tais parametros, por ndo postular a existéncia de
relacdo alguma entre as variaveis (em outras palavras, ele ndo oferece nenhuma predicao
melhor do que a média da variavel dependente). As estimativas por ele fornecidas sdo as
que contém maior parcela de erro, uma vez que esse modelo ndo conta com nenhuma
associagdo entre variavel independente e dependente que possa ajudar a explicar a
variabilidade dessa Ultima. Assim, a diferenca entre o log(Lnu) e o log(Ls) — ou 0 seu
equivalente, o valor do qui-quadrado, X nu — assume o maior valor possivel, ja que essa

48. A expressdo matematica para esse calculo é G* = —2log (ZA/L9), 0 que é equivalente a G* = -2 (log L/1— log L9).

49. Cabe esclarecer que a MEE estima apenas os coeficientes de correlagdo entre varidveis, pois ndo trabalha com o
pardmetro da “constante” que, usualmente, se apresenta em uma equacdo linear. Nesse contexto, 0 modelo nulo ndo
estima parametro algum. Entretanto, em outras técnicas de modelagem que calculem o valor da “constante”, o modelo
nulo estima apenas esse parametro, que indica o valor médio da variavel dependente estudada.
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discrepancia denota a distancia entre 0s modelos que apresentam o pior e o melhor
ajuste, respectivamente.

A partir dessas consideracdes, a l6gica da “reducdo proporcional do erro” consiste
em comparar a medida de ajuste do modelo hipotético a do nulo. Dessa forma, mede-se
qudo melhor é o ajuste de um modelo testado relativamente ao modelo nulo. Essa
melhoria é calculada a partir da diferenca entre a medida de ajuste do modelo nulo
(X*nu) — que é considerado o pior possivel em termos de poder de predicio da variavel
dependente — e a medida de ajuste de um modelo hipotético (X *n), que foi construido
com base em alguma teoria. Como se trata de calcular a proporcdo da melhoria oferecida
pelo modelo hipotético em relagdo ao modelo nulo, essa diferenca deve ser dividida pela
medida de ajuste deste Ultimo.

Em termos formais, essa operagdo pode ser expressa de acordo com a seguinte
formula:

A= (X*nu - X*h)/ X*nu

onde:
Xnu = medida de ajuste do modelo nulo; e
X*h = medida de ajuste do modelo hipotético.

Assim, pode-se calcular a porcentagem de melhoria no ajuste oferecida pelo
modelo hipotético em relacdo ao nulo — ou, dito de outra forma, a proporcdo da
diminuicdo do erro na predicao, fornecida pelo modelo que esta sendo testado.

Para um indice dessa natureza, o melhor cenario é indicado quando X *h é zero,
0 que leva A ao valor maximo de 1. Por outro lado, um ajuste ruim sera designado
por um A mais proximo de zero, ja que o X °h vai assumir um valor mais alto e,
portanto, mais proximo do valor de X °nu. Neste caso, 0 modelo testado ndo estara
acrescentando melhorias no ajuste ou na predicdo, relativamente ao modelo nulo
(BOLLEN, 1989, p. 270).

A partir dessa l6gica de comparacdo entre os ajustes dos modelos nulo e
hipotético, sdo criados coeficientes que verificam o ajuste global de um modelo de
equacOes estruturais. Esses coeficientes sdo também chamados de “indices de ajuste
incremental”, por indicarem qual € a melhora incremental do modelo hipotético em
relagdo ao nulo, em termos do seu poder de predicdo e de ajuste. Vale frisar que,
como se disse, a verificagdo do ajuste de um modelo com base na compara¢do com
outros que tenham sido formulados mediante a mesma amostra apresenta a vantagem
de contornar o problema da influéncia do tamanho amostral, complicacéo a qual esta
sujeito o teste do qui-quadrado inicialmente comentado, que coteja diretamente as
matrizes de covariancia observada e predita.

Ap0s esta discussdo, vale a pena mencionar exemplos de alguns indices de ajuste
incremental que sdo encontrados na literatura sobre MEE.” Um dos mais utilizados e

50. Para uma discussdo mais aprofundada sobre os indices de ajuste mencionados a seguir, ver Bollen (1989) e Kaplan
(2000).
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que mais se aproxima da logica recém-exposta é o Bentler-Bonnet Normed Fit Index™
(NFI). A sua estrutura corresponde exatamente ao que foi colocado, uma vez que ele
é calculado pela mesma formula ja explicada:

NFI = (X*nu — X*h)/ X*nu

O valor do NFI varia de 0 a 1, indicando a propor¢édo na melhoria do ajuste
geral do modelo proposto pelo pesquisador em relacdo ao modelo nulo. Se o NFI
assumir o valor de 0,80, por exemplo, entdo o ajuste geral do modelo hipotético é
80% melhor do que o do modelo nulo, que foi estimado com os mesmos dados
amostrais.

Vale notar que esse indice de ajuste incremental ndo controla para 0 nimero de
graus de liberdade® do modelo avaliado. O niimero de graus de liberdade de um modelo
é um indicador de sua complexidade: quanto mais complexo for um modelo (isto &,
quanto mais relagdes forem estabelecidas entre as variaveis), menor sera o seu namero de
graus de liberdade. Assim, a inclusdo dos graus de liberdade na formula de calculo de um
indice dessa natureza fornece um resultado ajustado para a complexidade do modelo.

Tendo em vista essa no¢do, foi criada uma versao modificada do NFI, o
Comparative Fit Index (CF1),” que é calculado de acordo com a seguinte formula:

CFI = (GLnu — GLh)/GLnu

onde:
GLnu = graus de liberdade do modelo nulo; e
GLh = graus de liberdade do modelo hipotético.

Como se vé, o CFI apresenta uma estrutura equivalente a do NFI. Dessa forma,
ambos os indices podem ser interpretados da mesma maneira, ou seja de acordo com
a perspectiva de ajuste incremental do modelo testado em relacdo ao nulo. Por ndo se
basear no valor do qui-quadrado, mas no numero de graus de liberdade de cada
modelo, o CFI mostra-se menos afetado pelo tamanho da amostra.

Outro indice que se apresenta como um refinamento do NFI é o Bentler-Bonnet
Non-Normed Fit Index (NNFI).** Ao embutir o nimero de graus de liberdade do
modelo em seus célculos, o NNFI fornece um valor de coeficiente corrigido para a

51. Indice de Ajuste Normatizado de Bentler-Bonnet.

52. Os graus de liberdade podem ser definidos como o numero de “valores” ou “pedagos de informagdo™ que estdo
livres para variar, apos o processo de estimagdo de uma estatistica. De modo mais amplo, essa no¢do pode ser também
aplicada a uma técnica de modelagem que estime um ou mais pardmetros. No caso da MEE, o nimero de graus de
liberdade € calculado de acordo com a seguinte formula: 77 (/7 + 1)/2 — &, onde 7€ o nimero de variaveis observaveis e «
€ 0 numero de parametros a serem estimados pelo modelo. Como os indices de ajuste incremental baseiam-se no qui-
quadrado — que varia em fun¢do do nivel de confianca e do nimero de graus de liberdade —, eles podem ser refinados se
seus célculos inserirem o nimero de graus de liberdade do modelo sob analise.

53. Indice de Ajuste Comparativo.
54. indice de Ajuste N&o Normatizado de Bentler-Bonnet.

ipea texto para discussao | 1345 | jul. 2008 57



complexidade da modelagem que se quer avaliar. O calculo de tal indice é expresso da
seguinte maneira:

NNFI = (X*nu/GLnu — X*h/GLh)/(X*nu/GLnu — 1)

Como observado, ao dividir o valor do qui-quadrado pelo nimero de graus de
liberdade, o NNFI realiza a comparagéo do ajuste por grau de liberdade entre ambos
0s modelos. Com isso, obtém-se uma diminuicéo da sensibilidade daquela estatistica
ao tamanho da amostra. Note-se também que, por ser oriundo da férmula acima, 0s
valores do NNFI podem cair fora da faixa de 0 a 1.

Ha outra forma bastante utilizada de se aferir a adequagdo de um modelo aos dados,
que ndo segue a ldégica do ajuste incremental. Trata-se do Root Mean Square Error of
Approximation (RMSEA),” que se fundamenta no “parametro da ndo-centralidade”.”
Sem se ater ao arsenal estatistico que subjaz a formulagéo desse indice, é suficiente dizer
que 0 RMSEA pode ser entendido como uma medida do “desajuste” do modelo, que
focaliza 0 quéo distante ele se situa em relagdo aos dados. Além disso, 0 RMSEA é um
indice que leva em conta a complexidade de um modelo, pois fornece uma avaliagdo do

desajuste por grau de liberdade, o que pode ser notado na sua expressao matematica:
RMSEA = [(X*n/GLh - 1)/(N — 1)]*1/2

onde N = nUmero de varidveis observaveis no modelo.

Os exemplos de indices recém-expostos sdo as medidas de ajuste mais
usualmente reportadas em estudos baseados na MEE. Vale notar que essas sdo
medidas de ajuste global, que se referem a adequacdo do modelo como um todo.
Caso uma parte da modelagem mostre uma melhor adequacdo aos dados do que
outra, esses diferenciais de ajuste ndo sdo captados nem reportados pelos indices ora
mencionados.

Ha que se notar também que os referidos coeficientes refletem facetas diferentes
do ajuste de um modelo. Por isso, é recomendavel que a adequagdo de um modelo
aos dados seja aferida por esse conjunto de indices. Em decorréncia de tal
recomendacdo, € de praxe que 0s pesquisadores reportem os valores de todos eles, de
modo que o leitor tenha uma nog¢do mais completa do ajustamento daquilo que lhe é
apresentado (KLINE, 1998, p. 129-130).

Outro ponto a ser comentado diz respeito a interpretacdo da magnitude desses
coeficientes. Nesse sentido, ha uma convergéncia na literatura da area, que considera
como adequados os modelos que obtiverem indices de ajuste incremental (NFI, CFlI,
NNFI) maiores que 0,90. Com relacdo a0 RMSEA, séo tidos como aceitaveis aqueles
modelos que apresentem valores inferiores a 0,10; valores superiores a tal patamar sao

55. Indice Raiz Quadrada do Quadrado Médio do Erro de Aproximagao.

56. Sdo chamadas de “distribui¢des ndo-centrais™ aquelas que séo derivadas da distribui¢do normal, cujas médias sdo
diferentes de zero, como é o caso do qui-quadrado. O “parametro da ndo-centralidade™ dessa distribuicao coincide com
a expressao apresentada no numerador da férmula do RMSEA. Uma explicagdo aprofundada desse assunto pode ser
encontrada em Huber (1977).
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considerados insatisfatorios, sugerindo que o modelo ndo explica bem as correlagdes
observadas. Lembre-se que esse € um coeficiente de “desajuste”, de modo que uma
adequacdo aceitavel aos dados é indicada atraves de baixos valores (KLINE, 1998, p.
131; MCDONALD; RINGO HO, 2002, p. 72).

A questéo do ajuste do modelo aos dados remete a uma outra discussdo, que se
relaciona a existéncia de erros de mensuracdo que permeiam a modelagem e sua
analise. Sobre esse assunto, deve-se ter em mente que uma das principais
caracteristicas dos modelos de equagdes estruturais é que eles incluem o estudo de
variaveis ndo-observaveis ou ndo-mensuraveis. Essas variaveis nao-mensuraveis
referem-se ndo apenas as varidveis latentes ou construtos — que, conforme ja
discutido, designam conceitos sociais abstratos a serem examinados —, mas podem
também representar os residuos que sdo estimados por essa modelagem. Como se sabe,
0 residuo é um termo que “perturba” a variavel, seja ela observavel ou latente; ele denota
o fato de que existem aspectos desconhecidos ou ndo levados em consideracéo pelo
modelo, que exercem influéncias sobre as varidveis estudadas.

Dentro de um modelo de equagdes estruturais, os residuos podem se apresentar
sob duas formas diferentes. Primeiro, ha os residuos associados a mensuragao de cada
variavel observavel, que sdo indicativos de que aquelas medidas estdo imbuidas de
erros.” Ha também os residuos ligados as predicdes dos fatores endégenos do modelo,
designando o fato de que as predicOes de tais termos ndo-observaveis sdo “menos que
perfeitas”. Apesar de ambos representarem a existéncia de erros, convencionou-se tratar o
primeiro tipo de residuo sob a denominacdo de “erro” e o segundo tipo sob a de
disturbance®™ (BYRNE, 1994, p. 8).

Ainda com relagdo aos tipos de residuos que sdo levados em conta pela MEE,
deve-se comentar que 0s erros de mensuracdo das varidveis observaveis sdo
particularmente relevantes para essa metodologia. 1sso se deve ao fato de que eles
estdo amalgamados com as varidveis observaveis, encontrando-se, portanto, na base de
todos os calculos que serdo desenvolvidos no modelo. Assim, a consideracdo desses
elementos é fundamental para que possam ser estimados e ajustados os demais
parametros, inclusive o outro tipo de termo residual, as disturbances.

Os termos residuais séo incluidos na MEE na condicao de varidveis ndo-observaveis,
de modo que suas magnitudes sejam estimadas e avaliadas. Isso denota que tal
metodologia apresenta o diferencial de admitir em seus procedimentos a nogdo de que as
medidas das variaveis sdo “menos que perfeitas”, ou seja, estdo imbuidas do elemento
aleatorio. E a partir da incorporacio dessa nogdo que se torna possivel estimar as relacoes
“verdadeiras” — que sdo aquelas consideradas como “puras” ou “descontaminadas dos
erros” — entre as variaveis dependentes e independentes. Por isso, a MEE é tida como um
método que permite o estudo da influéncia que um construto “livre de erros” exerce
sobre outro, eliminando-se, dessa forma, potenciais vieses devidos a atenuagdo. Dito de
outra forma, a consideracdo dos erros no processo de calculo dos pardmetros do modelo

57. A natureza desses erros de mensuracdo e seus impactos na estimacdo de coeficientes de correlagdes entre variaveis
(particularmente o problema da “atenuacdo dos coeficientes™) ja foram abordados na discusséo relativa a analise de
regressao.

58. “Perturbagéo”.
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faz com que os resultados produzidos por essa metodologia sejam mais confiéveis
(BEDEIAN; DAY; KELLOWAY, 1997, p. 787).

O problema da atenuacéo dos coeficientes ja foi mencionado na discussdo sobre
analise de regressdo. A esse respeito, os ajustes dos parametros em funcéo dos erros de
mensuragdo, que sdo realizados no &mbito da MEE, acarretam uma “corregéo para a
atenuacdo”. Esse processo de correcdo baseia-se na assuncdo de que todos 0s erros
aleatorios nos indicadores observaveis de uma varidvel latente sdo essencialmente
variancias residuais; assim sendo, a correlacdo entre dois construtos é estimada sem
essas variancias (BEDEIAN; DAY; KELLOWAY, 1997, p. 789).

Em termos técnicos, a “correcdo para a atenuagdo” consiste em se estimar a
correlagdo “tedrica” entre duas variaveis, x e y. Tal correlacdo “tedrica” € entendida
como aquela que seria encontrada se ambas fossem perfeitamente confiaveis, ou seja,
se fossem medidas sem erro. O célculo para isso consiste na divisdo da correlagdo
observada entre as variaveis pela raiz quadrada do produto de suas confiabilidades.”
Dessa maneira, obtém-se a correlacio “desatenuada”™ ou “verdadeira”.

Como o proprio nome indica, a magnitude do coeficiente de correlacdo
“desatenuado” é maior que a do observado. Sendo o valor desse coeficiente
inversamente proporcional a confiabilidade da mensuracéo das variaveis, tem-se que
quanto menos confiaveis forem as medidas de x ou y, maior sera a diferenca entre suas
correlagBes observadas e “desatenuadas” (KLINE, 1998, p. 197). Note-se que é
através do processo de “desatenuacdo” das correlacbes observadas que as
confiabilidades das variaveis sio levadas em conta pela MEE.” E por meio desse
procedimento que se expurga dos calculos de correlagdo a parcela de erro de
mensuracdo que se encontra misturada com a informacéo social “verdadeira”. Dessa
forma, é possivel trabalhar com a parcela “liquida” da informacdo social, 0 que faz
com que os coeficientes calculados sejam mais precisos.

Como indicam as caracteristicas da MEE que foram discutidas até aqui, essa
metodologia apresenta alguns tracos distintivos em relacdo aos procedimentos
tradicionais de analise multivariada. Em principio, note-se que esse tipo de

59. Quando se trata de estimar a confiabilidade de um fator, que é composto por um grupo de variaveis observaveis, o
calculo é feito com base nas correlagdes entre elas. A medida mais comum de confiabilidade € o Coeficiente Alfa de
Cronbach, (a) que afere a consisténcia interna entre aqueles itens que compdem o fator. De modo simplificado, tal
coeficiente fornece a proporgao da variagdo da variavel latente que é comum entre os itens que a compdem. Em outras
palavras, ele indica a propor¢do da informagdo social “verdadeira™ ou “confidvel” existente naquele fator. Em geral,
varidveis latentes que tenham valores de o iguais ou superiores a 0,70 sdo consideradas satisfatorias. A partir desse
patamar, as variaveis latentes sdo vistas como suficientemente confidveis para participarem das modelagens.

60. O uso desse neologismo justifica-se pelo fato de que se quer passar a idéia de que o problema da atenuagéo dos
coeficientes, causado pelos erros de mensuracdo, foi revertido. De maneira andloga, essa questdo € designada na
literatura de lingua inglesa pela expressdo disattenuated correlation coefficient.

61. Variaveis com distintos niveis de confiabilidade podem participar de um mesmo modelo. Para que as diferencas entre
os niveis de confiabilidade das varidveis possam ser percebidas de modo intuitivo, basta pensar que a varidvel “idade”
estd menos sujeita a erros de mensuracdo do que a variavel “grau de insercdo no mercado de trabalho™. Entretanto,
frente as diferencas de suas precisdes, ndo se pode confiar nelas igualmente, quando se deseja calcular suas influéncias
sobre as condi¢Bes de pobreza dos individuos. Nessas circunstancias, refor¢a-se a necessidade de que as estimativas
geradas por um tal modelo sejam ajustadas para essas diferengas de confiabilidade das variaveis; caso contrario, a
utilizacdo de métodos que desconsiderem os diferentes niveis de mensuragdo e operem como se as medidas fossem
igualmente (e perfeitamente) confidveis pode gerar resultados enganosos.
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modelagem desenvolve uma analise confirmatoria em vez de exploratoria — apesar de
que, em algumas etapas do processo de desenvolvimento de um modelo de equagGes
estruturais, existe a possibilidade de se realizarem procedimentos de exploracdo dos dados
(KLINE, 1998, p. 8). Em outras palavras, pesquisadores tendem a utilizar tal
metodologia para determinar se um certo modelo é valido, em vez de usar essa técnica
para “achar” um modelo que combina com os dados. Nesse sentido, Bollen (1989, p. 4)
ressalta que o conhecimento substantivo sobre o objeto estudado desempenha um
papel fundamental como guia para a realizacdo da maioria dos estagios do processo de
modelagem.

Outro ponto a ser notado é que, por requerer que as relagces entre variaveis
sejam formuladas a priori (apesar de serem passiveis de modificacGes posteriores), essa
metodologia presta-se bem a analise de dados para propositos inferenciais. Por
contraste, a maioria dos outros procedimentos multivariados possui natureza
essencialmente descritiva (a exemplo da anélise fatorial exploratoria e da criacdo de
indicadores sociais), dificultando ou mesmo impossibilitando o teste de hipdteses.

Note-se também que os procedimentos tradicionais multivariados sdo incapazes
de avaliar ou corrigir erros de mensuragdo. A MEE, por seu turno, é capaz de prover
estimativas explicitas desses pardmetros. Conforme discutido, é justamente por
incorporar e modelar os erros de mensuragdo que essa metodologia gera estimativas
ndo-viesadas para as relagdes entre os construtos latentes. Ligada a esse aspecto esta
ainda outra diferenca que deve ser frisada: enquanto os procedimentos classicos de
analise de dados modelam apenas as mensuracdes observaveis, analises feitas com base
na MEE incorporam tanto varidveis ndo-observaveis (latentes) quanto observaveis.
Isso faz com que o uso de tal metodologia seja recomendado em estudos que
trabalham com conceitos sociais abstratos.

Para que um modelo de equacdes estruturais seja construido e testado, Kline (1998,
p. 48) descreve, de modo sumarizado, todas as etapas que devem ser percorridas pelo
pesquisador. Em principio, € necessario especificar as relagbes entre variaveis que
compdem o modelo. Nesse estagio, as hipdteses de pesquisa sdo expressas sob a forma de
um sistema de equacdes. Contudo, é possivel que o processo de especificacdo seja iniciado
com o desenho do diagrama, que deve ser posteriormente traduzido sob a forma da série
de equagBes. Em tais equagOes, sdo definidos os parametros a serem estimados pelo
modelo; como ja exposto, eles correspondem as correlacdes entre variaveis latentes e
observaveis, a serem testadas e calculadas por programas de computador, com base nos
dados da amostra. A esse respeito, cabe mencionar a existéncia de diversos softwares
disponiveis para a estimacdo de modelos de equacdes estruturais. Entre os mais populares,
podem-se citar: AMOS, EQS, SAS e LISREL.

Em seguida, vem uma etapa de natureza “matematica”: deve-se determinar se o
modelo est4 identificado. Um modelo esta identificado se for teoricamente possivel
para 0 computador derivar uma estimativa Unica para cada um dos parametros que
devem ser calculados. Como acontece com a resolugdo de qualquer sistema de
equacdes lineares, € necessario que haja uma compatibilidade entre o numero de
parametros desconhecidos (aqueles que devem ser estimados pelo modelo) e o
numero de parametros conhecidos (que se relaciona a quantidade de variaveis
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observaveis que o compdem).” Entretanto, diversas complicagdes se interpdem ao
longo desse caminho: diferentes tipos de modelos de equacOes estruturais devem
atender a requerimentos especificos para serem identificados. Se um modelo falhar
em atendé-los, ele ndo estara identificado e as tentativas de estima-lo podem ndo ser
bem-sucedidas” (KLINE, 1998, p. 49).

Apols a etapa da identificacdo, deve-se partir para a coleta e preparacdo das
variaveis que fazem parte do modelo.” Uma vez que se esteja de posse dessas variaveis,
pode-se chegar ao procedimento de analise dos dados. Esse passo envolve o uso de
programas computacionais capazes de calcular os parametros desejados, com base nos
dados empiricos. Como ja se disse, tal estimacdo se da, em geral, por meio de
métodos sofisticados, como o da méaxima verossimilhanca.

Apbs uma primeira estimacdo do modelo hipotético, é chegada a hora de avaliar o
seu ajuste, de acordo com os coeficientes apropriados para esse fim. Conforme ja
discutido, isso significa determinar qudo adequadamente o modelo explica os dados.
Segundo Kline (1998, p. 50), é frequiente — e até esperado — que os modelos iniciais dos
pesquisadores ndo se ajustem bem aos dados. Quando isso acontecer, deve-se entdo partir
para a reespecificacdo do modelo que, da mesma forma como ocorreu com sua
especificacdo inicial, deve incluir modificacbes que sejam guiadas pelas hipoteses do
pesquisador. Tal reespecificagdo deve reiniciar toda a trajetoria ora descrita, de modo que
se chegue novamente a etapa de avaliagdo do ajuste do modelo que foi revisado e
construido com base nos mesmos dados, e assim sucessivamente.

Uma vez que se chegue a um resultado estavel e bem ajustado, é hora de partir
para a discussdo substantiva dos achados. Além das correspondéncias encontradas
entre teoria e pratica, é possivel que as proposi¢des tedricas iniciais ndo encontrem
ressonancia perfeita no modelo empirico. Isso pode abrir espaco para a realizacdo de
diversos tipos de analises, havendo inclusive a possibilidade de que a teoria venha a
ser atualizada ou reformulada com base nos achados que ndo tenham sido por ela
antecipados.

62. Para que um modelo esteja identificado, 0 nimero de pardmetros conhecidos deve ser maior do que 0s incagnitos.
No &mbito da MEE, a quantidade de pardmetros conhecidos em um modelo é calculada pela formula A= NV (N + 1)/2 ;
onde N é o nlimero de variaveis observaveis. O nimero de desconhecidos é obtido pela contagem da quantidade de
relacBes a serem estimadas pelo modelo.

63. A etapa de identificacdo de um modelo a ser testado é considerada como uma das mais dificeis em todo o processo
de modelagem. Diversos detalhes e exigéncias se impdem ao pesquisador. Para uma abordagem mais aprofundada
desse topico, ver Kenny, Kashy e Bolger (1998).

64. A MEE baseia-se nas assungdes de que suas varidveis devem ser continuas e normalmente distribuidas. Para que sigam a
distribuicdo normal, pode ser necessario que se realizem algumas transformagfes nas varidveis antes que elas sejam
introduzidas na modelagem. Com relagdo a assuncdo sobre a natureza continua das variaveis, vale esclarecer que é possivel
incluir varidveis categoricas na modelagem. Tal inclus&o respalda-se na abordagem econométrica sobre a natureza da variével
categorica, que assume a existéncia de uma varidvel continua ndo-observavel ou “latente”, subjacente a toda categorica
observavel. E essa variavel latente que carrega a verdadeira informagao social que se quer aferir. No entanto, sua natureza nio
permite a aferico daqueles valores subjacentes de forma precisa: esse tipo de varidvel s6 é “parcialmente observavel”,
deixando-se apreender apenas sob o formato discreto. Nessas condigBes, quando o valor da latente cruza certo patamar, é
possivel observar uma mudanca no valor na varidvel categdrica, que é a parte que se manifesta no mundo empirico. Isso
significa que os valores observados das categoricas referem-se apenas aos intervalos dentro dos quais as latentes se inserem
(XIE ; POWERS, 2000, p. 10). E com base nessa concepcao que as variaveis categoricas sao inseridas nos modelos de equaces
estruturais. Um maior aprofundamento sobre esse tema é encontrado em Bollen (1989).
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Esse processo de construcdo e testagem de um modelo de equacBes estruturais
constitui-se em uma abordagem convencional de proceder a modelagem. Essa abordagem é
também descrita por Kaplan (2000, p. 8), que sumariza e dispbe as etapas recém-
mencionadas (ver grafico 5).

GRAFICO 5
Etapas a serem percorridas para a constru¢do de um modelo de equagdes estruturais
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Os tragos gerais da MEE que foram delineados até aqui fornecem subsidios
suficientes para que se possa analisar sua capacidade de apreender relacionalmente a
pobreza. Dentro da argumentacdo que vem sendo desenvolvida neste trabalho, a
habilidade de um método de pesquisa refletir a complexidade daquele fendbmeno
pode ser indicada por meio da presenca de algumas caracteristicas vistas como
desejaveis, uma vez que propiciam a realizacdo de tal abordagem relacional. Desse
modo, cabe assinalar em que medida a MEE apresenta afinidade com tais
caracteristicas.”

Por ndo trabalhar com a agregacdo de dados, mas conferir-lhes um tratamento
sensivel a suas distribuicbes, a MEE corresponde a primeira caracteristica, que é
superar os limites da simples quantificagdo dos aspectos relativos & pobreza. Uma vez que
ndo busca condensar as informagdes em uma sé medida, esse método propicia que se
examine a heterogeneidade das condicfes de vida existente entre aqueles que
vivenciam a pobreza. De fato, pode-se notar que a MEE vai além dos propdsitos da
quantificacdo, uma vez que desenvolve uma analise que busca capturar a
complexidade do fenémeno, analisando a articulacdo das multiplas dimensdes que
compdem essa questdo social. Nesse sentido, essa técnica atende também ao segundo
atributo desejavel, um método de estudo da pobreza, que é estabelecer relacdes entre 0s
diferentes aspectos envolvidos no problema, o que se desdobra na possibilidade de que se
possam analisar os efeitos diretos, indiretos e totais que cada fator exerce sobre as
condi¢des de vida dos individuos.

65. A essa altura da discussdo, os referidos atributos ja foram suficientemente discutidos, assim como ja foram
analisados os motivos que fazem com que um método de pesquisa corresponda aquelas caracteristicas ou ndo. Por isso,
0 exame da aproximacdo entre a MEE e aqueles atributos sera feito de maneira sucinta, para que se evitem repeti¢des de
argumentos que ja foram expostos no presente trabalho.
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E também evidente a aproximacio da MEE & terceira propriedade desejavel em
um método de andlise daquele fendmeno complexo, que é ter uma representacdo
grafica do fendmeno. Conforme explicitado, estd no cerne dessa metodologia o
procedimento de construcdo de um diagrama que exponha tanto as relacdes existentes
entre fatores socioecondmicos e medidas de pobreza, como as associagdes existentes
entre os proprios fatores. Esse atributo faz com que a MEE apresente de maneira
transparente a forma como se estruturam as relagOes analisadas. Por oferecer essa
explicitacdo, o método mostra-se adequado a investigacdo de fendmenos complexos e
intrincados, ja que comunica a configuracdo das diversas relacGes entre as variaveis —
ou seja, o carater relacional do objeto social estudado — de maneira inteligivel.

No que diz respeito a forma como se estruturam as relacGes, ha que se comentar
que a MEE tem a potencialidade de refletir a configuracdo dos fatores associados ao
fendbmeno de maneira flexivel. Isso significa que esse método ndo impde a aplicacdo
de uma estrutura Unica, inerente a0 método, aos diversos tipos de fenbmenos que
forem estudados, tal como acontece com a andlise de regressdo. De modo contrario,
ha aqui a possibilidade de que sejam testados modelos com configuragdes diversas,
delineadas a partir de teorias especificas que iluminem cada estudo.

Essa flexibilidade acompanha todo o processo de construcéo e testagem de um
modelo de equagOes estruturais. Observe-se, por exemplo, a situacdo em que a
configuracdo postulada pela hipotese inicial ndo corresponda aos achados empiricos.
Nessas circunstancias, essa configuracdo deve sofrer sucessivas modificacdes, até que
venha a emergir um modelo que se ajuste bem aos dados.”

A estimacdo das relacbes entre fatores consiste na deteccdo de quais sdo as
associagdes significativas e na quantificacdo de suas magnitudes, através do célculo de
coeficientes de correlagdo. Assim, a MEE é capaz de determinar que fatores se mostram
mais influentes nas condicdes de vida das pessoas, mostrando-se também apta a valorar a
intensidade de tais influéncias, tanto direta como indiretamente. Por meio desses
atributos, torna-se possivel analisar as circunstancias que afetam a probabilidade de as
pessoas vivenciarem situages de caréncias e privacOes, além de se abrir espaco para a
compreensdo da maneira como a pobreza se distribui entre os desfavorecidos.

Ligado a essas potencialidades encontra-se ainda o fato de que, com a utilizagdo
de tal técnica, € possivel explicar a variabilidade do fendmeno. Conforme ja explicado,
a capacidade de se explicar uma proporcéo da variabilidade da variavel-resposta de
um estudo deriva do estabelecimento de correlagbes entre essa varidvel e as
independentes. Por dispor dessa prerrogativa, a MEE ajuda a determinar qual é a
porcentagem da variacdo das condicdes de vida das pessoas pobres que se encontra
associada ao conjunto de fatores que esta sendo analisado.”

66. Deve-se chamar a atencdo para o fato de que € nesse processo de busca do ajuste satisfatorio, em que se incluem as
sucessivas reespecificacdes e testagens empiricas do modelo, que a andlise confirmatdria abre espago para a realizagdo
do procedimento de natureza exploratoria.

67. Como se pode observar, por ter a andlise de regressdo como uma de suas partes constitutivas, a MEE dispde de
todas as vantagens oferecidas por essa técnica. Os pontos fracos da analise de regressdo (no que tange a abordagem
relacional de um objeto social complexo) s@o contornados por outros atributos presentes na MEE.
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Com relagdo a capacidade de incluir conceitos sociais complexos e abstratos de
forma estavel, pode-se dizer que essa é uma das principais propriedades da MEE. Essa
inclusdo se da através da sintese conceitual proporcionada pela presenca de variaveis
latentes na modelagem, que podem ser correlacionadas entre si e com outras
observaveis que venham a participar do modelo. Elas sdo construidas a partir da
utilizacdo de variaveis observaveis, segundo um procedimento que se baseia ndo
apenas em indicacdes tedricas, mas que encontra respaldo também na fase de analise
dos dados empiricos, por meio da técnica de analise fatorial. A vantagem desse
procedimento estd no fato de que essa técnica confere certa estabilidade a variavel
latente, pois agrupa itens cujas variagdes tendem a confluir em uma mesma direcéo;
isso indica que os itens que compdem um dado construto, de fato, refletem um
mesmo conceito subjacente. Outro beneficio advindo da anélise fatorial é que ela
possibilita a estimagdo do coeficiente de confiabilidade de um construto, coeficiente
esse que, posteriormente, sera utilizado para refinar os resultados fornecidos pelo
modelo. Por abranger esses aspectos, a MEE propicia que conceitos complexos e
abstratos sejam inseridos na analise de forma confiavel e estavel.

H4& ainda que se comentar sobre a potencialidade de se avaliar os erros de
mensuragdo das varidveis. De acordo com a discussdo que foi desenvolvida, pode-se
dizer que esse € um dos maiores diferenciais oferecidos pela MEE. Essa técnica
reconhece o fato de que medidas de variaveis sociais estdo imbuidas de erros e assimila
essa nocdo em seus procedimentos. Nessas circunstancias, a MEE ndo apenas fornece
estimativas explicitas desses erros, mas ajusta os célculos dos demais coeficientes em
funcdo da presenca desses elementos aleatdrios na analise. Isso se baseia em
procedimentos que levam em consideracdo os diferentes niveis de confiabilidade das
variaveis, de modo que as estimativas finais das analises sejam mais precisas, conforme
ja discutido.

Como se vé, a MEE oferece todos os atributos que sdo apontados na literatura
como desejaveis em um método de pesquisa sobre a pobreza. De acordo com a
argumentagdo que vem sendo desenvolvida neste trabalho, a presenca de tais
caracteristicas em uma metodologia confere-lhe a capacidade de apreender a
articulagdo dos fatores associados ao fendomeno. Dessa forma, a MEE coloca-se como
uma técnica adequada para refletir a complexidade e a multidimensionalidade que
marcam as discussdes teoricas sobre essas situagdes sociais.

5 CONSIDERACOES FINAIS

A intencéo central deste trabalho foi discutir o potencial de abordagem relacional dos
métodos de pesquisa tradicionais aplicados aos estudos sobre pobreza e MEE. Tal
discussdo foi estimulada pela necessidade de convergéncia entre teoria e método em
uma pesquisa social. No caso do tema da pobreza, é importante que os métodos
traduzam, na etapa de analise dos dados empiricos, a crescente complexidade que as
discusses tedricas tém ensejado.

Para guiar a analise, realizou-se uma revisdo da literatura sobre métodos de
abordagem da pobreza. Foram entdo discernidas algumas caracteristicas tidas como
desejaveis em uma técnica, para que ela permita investigar a forma como se articulam
os fatores associados as situacOes de caréncias e privacdes, assim como aqueles que
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exercem as maiores influéncias sobre as condicdes de vida dos individuos. Essa revisdo
da literatura indicou que a construcdo empirica desse objeto social deve ser capaz de
superar os limites da simples quantificacdo dos aspectos relativos a pobreza; estabelecer as
relacdes entre os diferentes aspectos envolvidos no problema; ter uma representagdo grafica
do fendmeno; determinar que fatores se mostram mais influentes nas condicdes de vida
dessas pessoas; valorar a intensidade de tais influéncias, tanto direta como indiretamente;
explicar a variabilidade do fendmeno; incluir conceitos sociais complexos e abstratos de
forma estavel; e avaliar os erros de mensuracdo das variaveis.

Os atributos desejaveis passaram entdo a ser utilizados como parametros de
avaliagdo de uma metodologia, em termos de sua capacidade de apreender
relacionalmente a pobreza. Sob essa Otica, procedeu-se a analise das técnicas mais
usualmente aplicadas aos estudos sobre o tema: os indices sintéticos, os sistemas de
indicadores sociais e as analises de regressdo. Essa discussdo foi motivada pela
observacdo de que, até os dias de hoje, as pesquisas que buscam captar a
multidimensionalidade do fendémeno freqlientemente se baseiam em tais
procedimentos metodoldgicos; dessa forma, vem se delineando um descompasso
entre a evolucdo tedrico-conceitual — que aponta para a necessidade de se pensar esse
objeto social de forma articulada — e as metodologias tradicionais. Assim, partiu-se
para a discussdo de algumas limitagBes desses métodos enquanto instrumentos
relacionais de analise.

Ao se confrontar cada uma dessas técnicas com os atributos supracitados, notou-
se que nenhuma delas dispbe de todas aquelas propriedades tidas como desejaveis
para a andlise relacional da pobreza. Com isso, tem-se um indicativo de que essas
formas metodoldgicas de abordar o tema sdo capazes de apreender o carater
multidimensional e complexo do fendmeno apenas de forma parcial.

Este trabalho veio entdo avaliar o potencial da MEE enquanto instrumento
relacional para a construgdo empirica de tal objeto social. A descricdo analitica da
MEE, por sua vez, mostrou que esse método possui todos aqueles atributos. Ele
apresenta-se como um instrumento apto a refletir, nas analises empiricas, o carater
relacional do fendbmeno da pobreza.

Frente a essas reflexfes conceituais acerca dos métodos de pesquisa sobre a
pobreza, evidenciou-se que a MEE coloca-se como um procedimento mais adequado
a abordagem relacional desse objeto social do que os métodos usualmente
empregados. Ela enriquece e refina as possibilidades de compreensdo do fendmeno,
apresentando-se, assim, como uma técnica promissora para o desenvolvimento de
analises relacionais no campo de estudos sobre a pobreza. Resta, portanto, construir
modelos de equaces estruturais empiricos sobre os fatores articulados a pobreza, para
que as potencialidades analiticas oferecidas pelo método venham, de fato, beneficiar
esse campo de estudos.

Entretanto, ainda que tenham sido ressaltados todos esses méritos da MEE, cabe
notar que existem limites para a sua aplicacdo em anélises de fendmenos sociais. Em
principio, deve-se colocar que essa técnica é fortemente dependente da variacdo dos
elementos considerados. Com isso, seus resultados podem ser ofuscados quando se
referem a populagdes marcadas por certa homogeneidade de caracteristicas. Dito de
modo mais especifico, tal limitacdo refere-se a possibilidade de que relagdes
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teoricamente esperadas entre variaveis ndo se mostrem significativas no modelo
empirico, caso o0s espectros de variacdo desses elementos sejam insuficientes.

Além disso, é necessario reforcar que a aplicacdo da MEE mostra-se adequada
apenas a abordagens que primem por captar a estrutura de fenébmenos complexos.
Nos casos de estudos que tenham propdsitos mais simples, sem a preocupacdo de
uma analise aprofundada dessa estrutura, métodos tradicionais podem ser mais
propicios do que a MEE. Para a rapida comparacdo entre varias situacdes
socioecondmicas distintas, por exemplo, indicadores sintéticos permitem construir
tabelas para consulta instantanea; seria dificil comparar centenas de modelos de
equacdes estruturais com a mesma agilidade. Da mesma forma, para uma simples
averiguacdo da associacdo entre poucas variaveis observaveis, a regressio pode dar
conta da tarefa sem que seja necessaria uma sofisticada modelagem sobre as inter-
relacdes dos fatores. N&o se tem aqui, portanto, a pretensdo de indicar a MEE como
um método quantitativo genericamente substitutivo aos tradicionais, mas como uma
alternativa analitica para o avanco do estudo dos fenémenos sociais como objetos
relacionais.
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